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Texto Principal

1. Introducéao

O Censo 2000 aplicado ao Rio, pela sua data e abertura geogréafica dos dados, permite um
dos melhores angulos para tragar uma fotografia estatistica das favelas cariocas, mas que a esta
altura ja sdo aguas passadas. O desafio colocado pela presente pesquisa é atualizi-lo. O estudo
descreve o nivel e a evolugdo das condi¢cdes de trabalho e de vida no Rio de Janeiro dando
destaque inicial a andlise das grandes favelas cariocas, tais como: Complexo do Alemé&o,
Jacarezinho e Rocinha bem como dos reassentamentos urbanos da Cidade de Deus e Maré. O
foco nessas comunidades ilustra talvez o lado mais dificil da crise metropolitana brasileira: o
surgimento e o crescimento de uma nova pobreza muito préxima de areas de alta riqueza e
desassistida pelo Estado. Posteriormente, checamos ainda com base no Censo 2000 a aderéncia
do outro critério de classificacdo de favelas que sdo aglomerados subnormais, aplicando este
corte geogréafico ao Rio de Janeiro e aos municipios das seis maiores regides metropolitanas
brasileiras. Esta analise fornece um elo de ligacdo entre a classificacdo de favelas pelas maiores
comunidades de baixa renda e o objeto de outras pesquisas domiciliares. Nesse sentido,
inovamos ao trabalhar com microdados da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios (PNAD)
abertos para aglomerados subnormais como aproximacdo das comunidades de baixa renda e as
demais comunidades do municipio do Rio de Janeiro. Estes oferecerem uma visdo mais recente
acerca da saida desta situacdo de decadéncia das grandes cidades brasileiras até 2008. Estes
dados permitem situar a composi¢éo de renda do municipio do Rio em face as demais capitais e
periferias das grandes metrépoles brasileiras.

O plano do trabalho é o seguinte: Além desta introducéo, disponibilizamos mais algumas
secbes que analisam a partir da PNAD e do Censo Demogréfico a situacdo de renda, trabalho e
outras condicbes gerais de vida nas favelas e reassentamentos cariocas. A se¢do 2 compara
indicadores das Regifes Administrativas do Censo Demogréafico com aqueles apresentados pelos
aglomerados subnormais a fim de testar a similaridade destes resultados. A secdo 3 analisa a
evolucdo da renda nos dois lados da cidade. Estas informac¢des sdo complementadas com uma
andlise detalhada dos movimentos da pobreza e da desigualdade de renda na secao 4. As se¢fes
5 e 6 detalham as condicbes de educacdo e saude, respectivamente, nos dois universos de
interesse através das pesquisas domiciliares, incluindo elementos objetivos e percepcbes. A
secdo 7 estuda as condi¢Bes de trabalho e o diferencial de salarios entre os ocupados dos dois
tipos de éareas. Em seguida, a secdo 8 detalha um espectro amplo de outras variaveis
relacionadas ao acesso a servi¢os publicos, moradia e ativos privados das condi¢des de vida nas
grandes favelas cariocas. A sec¢do 9 faz a comparacdo dos diferenciais de renda internos abertos

por atributos como género, idade, imigracdo e educacao nas favelas cariocas e nas demais areas
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da cidade. E por fim, a secdo 10 delineia um sistema de monitoramento das condi¢cdes de vida
nas favelas vis a vis as demais areas da Cidade do Rio de Janeiro. As principais conclusdes séo

apresentadas na ultima secao.
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2. Grandes Favelas (RAs) e Aglomerados Subnormais

a. Mapas
O mapa abaixo apresenta a sub-divisdo da cidade do Rio em 32 Regides Administrativas
(RAs) também chamadas de subdistritos, cinco destas RAs que séo favelas, areas de remocao ou
de urbanizacdo de antigas favelas sdo de especial interesse neste estudo, a saber: Complexo do
Alemao, Jacarezinho e Rocinha (3 Favelas), Maré (antigas Favela) e Cidade de Deus (area de

remocao).

Subdistritos do Municipio do Rio de Janeiro

ey

% A .
4 /
o
B9y 3 pea NN/
Campo Grande ealengo )
% Centro
\7 s io Comprido
5
Jacarepagua Cidade de Deus 25 r anta Teresa
/ s Botafogo
Guaratiba

Barra da Tijuca

Inicialmente, usamos o Censo Demografico que € a base quantitativa mais usual para a
andlise social das favelas na tentativa de comparar estas cinco grandes comunidades de baixa
renda aos aglomerados subnormais do IBGE que constitui uma aproximacgdo alternativa ao
problema. Estudos do Instituto Pereira Passos da Prefeitura do Rio de Janeiro avaliaram que em
2000, havia uma coincidéncia entre os aglomerados subnormais do IBGE e nas favelas
cadastradas na prefeitura na ordem de 92% da sua populacdo. Aglomerado subnormal é
caracteristica atribuida pelo proprio IBGE aos setores censitarios fixados com institutos de
estatistica municipais antes de o Censo ir para o campo. O objetivo deste exercicio aqui é aferir a
validade dos resultados, que consiste na nossa principal contribuicdo: avaliar a evolucdo recente

destas localidades através de dados da Pesquisa Nacional por Amostra Domiciliar até 2008
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utilizando os setores censitarios formados de aglomerados subnormais como uma aproximacao
para as favelas. Sendo vejamos:

Numa primeira andlise, observamos no mapa das regides administrativas da cidade,
construido a partir dos microdados do Censo Demografico, que as RAs Cidade de Deus e Maré
possuem propor¢cdes de moradores habitando em aglomerados subnormais inferiores as trés
demais RAs consideradas. A Cidade de Deus, embora tecnicamente um conjunto habitacional de
baixa renda, foi ocupado por populacdo removida de favelas (ver item 5.1 deste relatério). A RA
da Maré, por sua vez, teve uma parte de sua populacdo moradora em favelas reassentada em

conjuntos habitacionais na propria area.

Taxa de Moradores em Favelas (%0
Regides Admnistrativas - Rio de Janeiro

Maré
Complexo do Aleméo

Jacarézinho

Guaratlba [ 0-7.92

, (o [ 7.92 - 17.766
Cidade de Deus Rocinha == 1755, qq

[ ]31.865-61.187
[__]61.187-100
Fonte: CPS/IBRE/FGV a partir dos microdados Censo demogréafico de 2000/IBGE

b. Perfis
Apresentamos a seguir uma série de indicadores de escolaridade, trabalho e renda
utilizando dois tipos de contrastes: i) a comparacdo das cinco maiores comunidades de baixa
renda identificadas como Regifes Administrativas da Cidade vis a vis as demais Regides
Administrativas. 2) comparamos 0s aglomerados subnormais com o resto da cidade no municipio
do Rio de Janeiro, para depois aplicar o mesmo tipo de compara¢do nos municipios das capitais

das cinco maiores metrépoles brasileiras.
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6 Metrépoles -
Rio - 5 RAs Favelas | Rio-27 outras | Rio- Aglom. | Rio-N&do |6 Metrépoles- | Ndo subnormal

Categoria * RAs Subnormal | subnormal | Subnormal ** **
Educagdo Média 5,52 8,45 5,52 8,93 5,13 7,52
Ocupacao % 38,7 40,16 37,37 40,71 34,6 39,81
Formalidade Trabalhista % 26,25 27,9 23,54 28,8 20,64 26.46
Miséria (Linha CPS) - (%) 25,84 14,11 29,07 11,43 35,35 18,51

Renda Total 192,09 615,01 177,74 688,15 153,48 469,96

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo/IBGE
* Cidade de Deus, Complexo do Alemdo, Jacarezinho, Maré e Rocinha
** Belo Horizonte, Porto Alegre, Recife, Rio de Janeiro, Salvador e Sdo Paulo

De maneira geral, a escolaridade média da populagcédo é consistente nos dois cortes de
andlise, convergindo em exatamente 5,52 anos completos de estudo nos aglomerados
subnormais e nas cinco RAs selecionadas. Nas demais &reas cariocas hd alguma discrepancia:
8,45 anos para as demais RAs e 8,93 anos para os setores censitarios ndo especiais. Ambas as
areas apresentam escolaridade superior as cinco outras principais capitais tomadas
conjuntamente 5,13 anos nos aglomerados subnormais e 7,52 nos demais setores censitarios.
Note que o diferencial de escolaridade asfalto/favela era maior na cidade do Rio.

Na renda per capita de todas as fontes auferida por més ha também alguma convergéncia
de valores médios: R$ 192,09 das cinco RAs de baixa renda e R$ 177,74 dos setores censitarios
subnormais. As demais RAs e 0s setores censitarios ndo especiais cariocas também se
aproximam R$ 615,01 e R$ 688,15, respectivamente. Mais uma vez, 0s respectivos valores
cariocas e os diferenciais favela/asfalto séo superiores aos da média das cinco demais cidades:
R$ 155,48 dos setores censitarios subnormais e R$ 469,96 dos setores censitarios ndo especiais.

Finalmente, de maneira mais sucinta as taxas de pobreza e o0s niveis gerais de ocupagéo e
formalidade trabalhista sdo mais descolados entre as abordagens por RAs e por tipo de setor
censitario. Na comparagdo do Rio com as demais capitais mantém-se tanto maiores niveis
absolutos como também os maiores diferenciais para o binémio favelas/asfalto.

Em suma, ha similaridade de valores das chamadas favelas identificadas como RAs
isoladas e os aglomerados subnormais cariocas, o que sugere a validade de uso do Ultimo

conceito na PNAD a fim de estender o monitoramento para o periodo pds Censo.
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Panorama de Evolucdo: Condicdes de Vida da Populagcdo Carioca

Devido a sua natureza geogréfica, o0 Censo Demografico no permite captar informacdes
em nivel local (abertura municipal e inframunicipal de informages incluindo as grandes Regides
Administrativas ou areas de Planejamento (APs)). Selecionamos as principais comunidades de
baixa-renda cariocas e construimos um panorama sobre a renda, educacéo e outras variaveis que
representam as condicoes gerais de vida dessas localidades. Essas variaveis podem ser cruzadas
com série de caracteristicas populacionais que estdo dividas em trés grupos (demograficas,
socioecondmicas e espaciais). Para saber mais sobre a caracteristica analisada, basta clicar com
0 mouse em cima do item a ser analisado que aparecera a pergunta que deu origem a variavel,
exatamente da forma como foi pesquisada. Os indicadores estdo desagregados espacialmente
sob duas formas, que podem ser analisadas de acordo com interesses especificos:

i. cada comunidade de baixa renda

. . . Complexo . Cidade de
Categoria Todos Rocinha | Jacarezinho = Maré Outras
g do Aleméo Deus
ii. conjunto de regides especificas.
. . 6 Maiores 6 Maiores
. Rio — . Cariocas - 2 2
. Rio - 5 RAs Cariocas — ~ Metrépoles/ [Metropoles /
Categoria Todos «~ Outras 27 Né&o g
/ Favelas * RAS Subnormal Subnormal Subnormal Nao
** Subnormal
N FGV
Panorama das Comunidades de Baixa Renda Cariocas
Centro de Polfticas Socials
Analise Taxa v Grupo | Miséria (US5 1) ¥ Area Favelas v
Caracteristicas Demograficas
Populacdo Total [] Sexo [] Faixa Etaria [ Anosde Estude [] corouRaca
D Posicdo na Familia D Imigracdo UF/ Pais D Imigracdo Municipio
Caracteristicas Socio-Econdmicas
[ Posicio na Ocupagio | pQ::“‘:::i:aRe“da Familiar [[] Pobreza-cps | g::\l;:‘iibal:li:i:ara [ Religido
|:| Situacdo Conjugal D gi:::ﬁic:“c::é:gal
Caracteristicas Espaciais
[] Tamanho da Cidade [] situacio do Domicilio [] Local de Moradia

http://www.fgv.br/ibrecps/Rio/rio_favelas/panorama/index.htm
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3. Renda na Cidade Partida
Pero (2008) e Neri (2004)* mostram a existéncia de diferenciais das condicdes de trabalho
e renda entre favelas e o restante da cidade baseadas em informacgfes censitarias. Agora como
tem evoluido este diferencial ao longo da ultima década? A cidade partida esta se integrando, ou

se apartando mais?

a. Equacao de Renda: H4& um viés contra o favelado?

Antes de captar a evolugéo recente do diferencial de renda favela/asfalto, convém analisar
a fotografia inicial dada pelo Censo Demografico. Como vimos a renda per capita de todas as
fontes auferida por més das cinco RAs de baixa renda era R$ 192,09 das contra R$ 615,01 dos
setores censitarios ndo especiais cariocas. Mas em que medida apenas atributos pessoais como
género, raca, idade, escolaridade etc. explicam a totalidade dos diferenciais de renda ou se existe
viés contra o favelado, no sentido de que pessoas com atributos observaveis similares obtém
acesso a oportunidades de trabalho e de renda diferentes. Uma forma de fazer isso é comparar a
renda familiar per capita de todas as fontes de moradores das favelas com os moradores de
outras regibes com os mesmos atributos observaveis (sexo, raca e polindbmios de idade e

escolaridade) através de uma equacdo minceriana de renda domiciliar per capita.

Equacédo Minceriana

A equacgdo minceriana de salarios serve de base a uma vasta literatura empirica de
economia do trabalho. O modelo salarial de Jacob Mincer (1974) é o arcabouco utilizado para
estimar retornos da educacao, entre outras variaveis determinantes da renda do trabalho. Mincer
concebeu uma equacdo para rendimentos que seria dependente de fatores explicativos
associados a escolaridade e a experiéncia, além de possivelmente outros atributos, como sexo,
por exemplo.

Essa equacéo € a base da economia do trabalho em particular no que tange aos efeitos da
educacdo. Sua estimacdo jA& motivou centenas de estudos, que tentam incorporar diferentes
custos educacionais, como impostos, mensalidades, custos de oportunidades, material didatico,
assim como a incerteza e a expectativa dos agentes presentes nas decisfes, 0 progresso
tecnologico, ndo linearidades na escolaridade etc. Identificando os custos da educagédo e os
rendimentos do trabalho, viabilizou o calculo da taxa interna de retorno da educacéo, que € a taxa
de desconto que equaliza o custo e o ganho esperado de se investir em educacdo — a taxa de
retorno da educacéo, que deve ser comparada com a taxa de juros de mercado para determinar a
quantidade 6tima de investimento em capital humano. A equacgéo de Mincer também é usada para
analisar a relacdo entre crescimento e nivel de escolaridade de uma sociedade, além dos
determinantes da desigualdade.

O modelo econométrico de regressao tipico decorrente da equagéo minceriana é:

Inw=Bp+ Breduc + B,exp + Bzexp?+y' x+¢€
onde
w é o rendimento do trabalho recebido pelo individuo;

4 PERO, V. ; Cardoso, A. ; Elias, P. . Segregacao Espacial e Discriminacdo no Mercado de Trabalho: O caso das favelas
do Rio de Janeiro. In: Nadya Aradjo Guimaraes, Adalberto Cardoso, Peter Elias e Kate Purcel. (Org.). Mercado de
Trabalho e Oportunidades. 1 ed. Rio de Janeiro: FGV, 2008, v. 1
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educ é a sua escolaridade, geralmente medida por anos de estudo;

exp € sua experiéncia, geralmente aproximada pelo idade do individuo;

X € um vetor de caracteristicas observaveis do individuo, como racga, género, regiao; e
€ é um erro estocastico.

Este € um modelo de regressao no formato log-nivel, isto &, a variavel dependente — o
salario — esta em formato logaritmo e a variavel independente mais relevante - a escolaridade —
esta em nivel. Portanto, o coeficiente ; mede quanto um ano a mais de escolaridade causa de
variacdo proporcional no salario do individuo. Por exemplo, s@ 1 é estimado em 0,18, isso quer
dizer que cada ano a mais de estudo estd relacionado, em média, com um aumento de
rendimento de 18%.

Matematicamente, tem-se que:

Derivando, encontramos que ( dInw/ d educ ) = B,

Por outro lado, pela regra da cadeia, tem-se que:
(6Inw/deduc)=(@dw/deduc)(1/w)=(3dw/deduc)/w)

Logo, B1 = @ w / @ educ) / w, correspondendo, portanto, a variagdo percentual do salario

decorrente de cada acréscimo unitario de ano de estudo.

Os resultados confirmam que os diferenciais controlados de renda per capita de pessoas
nas 5 comunidades de baixa renda analisadas sdo até 115,8% menores do que na regido
administrativa da Lagoa, aquela que apresenta a maior renda. Ou seja, existe um viés de renda

contra o favelado.

Diferenciais de Renda Familiar Per Capita (base Jacarezinho)
Populagéo entre 15 e 65 anos de idade
Estimativas Estimativas
Né&o Controladas Controladas**

Complexo do Aleméo -1.74% 3.39%
Jacarezinho 0% B 0% B
Maré 7.88% * 12.98% *

Santa Cruz 9.69% * 1.72%
Guaratiba 10.44% * 5.96% *
Cidade de Deus 14.52% * 9.69% *
Rocinha 18.31% * 25.11% *
Pavuna 26.00% * 11.73% *
Bangu 34.76% * 18.14% *
Portuéria 36.34% * 27.67% *
Campo Grande 38.41% * 18.78% *
Anchieta 45.15% * 22.63% *
Realengo 49.80% * 25.31% *
Penha 51.47% * 25.65% *
S&o Cristovao 57.02% * 32.39% *
Madureira 61.27% * 28.96% *
Inhaima 64.08% * 31.01% *
Ramos 68.55% * 35.64% *
Rio Comprido 68.75% * 35.89% *
Iraja 76.40% * 37.36% *
llha de Paqueta 78.78% * 51.89% *
Jacarepagua 82.65% * 46.82% *
Santa Teresa 85.54% * 47.54% *
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Ilha do Governador 96.06% * 53.75% *
Méier 101.43% * 50.03% *
Centro 113.17% * 66.26% *

Vila Isabel 147.78% * 75.43% *
Tijuca 155.25% * 78.91% *

Barra da Tijuca 172.05% * 103.61% *
Botafogo 182.60% * 97.29% *
Copacabana 183.49% * 99.32% *
Lagoa 205.29% * 115.80% *

Fonte: CPS/FGV segundo microdados do Censo Demografico 2000.

B: Todos os dados estdo em comparacdo com o Jacarezinho (variavel omitida na regressao).

* Estatisticamente significante no nivel de confianga de 95%. ‘

** Controlada pelas variaveis: sexo, cor ou raca, idade, educagdo, UF e tamanho de cidade.

De maneira geral, os vieses observados na renda, jornada e retorno do estudo das
pessoas em favelas podem ser sintetizados por meio do diferencial de salario-hora por ano de
estudo de 307% entre os dois grupos de localidades. Um fato que chama a atencéo € que, apesar
de todas as adversidades enfrentadas pelo trabalhador das comunidades de baixa renda, a renda
do trabalho desempenha ali um papel mais fundamental: 81% de todas as fontes de renda nestas
areas advém do trabalho contra 63% das areas de renda mais alta. Quando estendemos a analise
para a periferia do Grande Rio, notamos que areas em que a renda total e a aquela proveniente
de transferéncias do Estado se situam ambas nos niveis de 20% a 25% menores que as das
grandes favelas cariocas. Ou seja, apesar das agruras da vida privada das favelas cariocas a

maior caréncia no quesito renda parece estar associada a auséncia de Estado.

b. Renda Domiciliar per Capita: Evolucdo Recente.

Abrimos o municipio do Rio de Janeiro pela PNAD, o que ndo é normalmente aberto nas
divulgacdes do IBGE, e utilizamos a aproximacado para as favelas, que sdo os setores censitarios
formados de aglomerados subnormais, para acompanhar a evolugéo recente dessas localidades
frente aos setores censitarios ndo especiais. Em termos de evolucdo da renda, diferente do
restante da cidade os aglomerados subnormais apresentaram ligeiro aumento (de R$ 339,79 em
1996-97 para R$ 349,96 em 2007-08). Esse crescimento de 3% em termos reais (isto é ja
descontada a inflagdo e levando em conta o crescimento populacional) ndo altera o cenario
desigual que é visto desde a década passada, jA que a renda domiciliar per capita dos
aglomerados subnormais continua sendo pelo menos 3 vezes maior que a encontrada no restante

da cidade.
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Renda Domiciliar Per Capita de Todas as Fontes
Municipio do Rio de Janeiro

1200 -1.117,12  1.071,11 1.052,85 1.054,08

——————— /5,40 929,31
1000 St _ - s
800
600
400
zog 339,79 302,063 312,34 323,66 324,95 349,96

1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06 2007-08

Aglomerados Subnormais  ====Ndo Especial

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE obs: a pregos de 2008

c. Decomposicdo em Diferentes Fontes

A seguir apresentamos a decomposicdo da renda dos cariocas em diferentes fontes.
Optamos por analisar aqui a renda domiciliar per capita, ou seja, a renda supostamente
socializada no interior dos domicilios, uma vez que incluimos fontes diversas alternativas ao
trabalho, tais como transferéncias publicas de programas sociais e aposentadorias. Os dados
mostram que a renda do trabalho é relativamente mais importante nas favelas (79,17% contra
67,88% nas demais localidades). Em termos de transferéncias publicas, os programas sociais
respondem por 0,78% da renda nas favelas cariocas (0,76% no resto do Rio), enquanto a
previdéncia (18,94% contra 28,97%).

27



Decomposi¢cdo de Renda Domiciliar Per Capita por Fontes de Renda (2007e2008)
Municipio do Rio de Janeiro

Renda Renda Programas Outras
todas as todos os Sociais - Rendas
fontes trabalhos |Previdéncia BF Privadas
| Nivel (R$)
Aglomerado subnormal 349,71 276,86 66,23 2,74 3,90
Nao especial 1046,02 710,03 303,07 7,97 24,88
| Participagdo no Total ‘
Aglomerado subnormal 100,00% 79,17% 18,94% 0,78% 1,11%
N3ao especial 100,00% 67,88% 28,97% 0,76% 2,38%

Decomposicdo de Renda Domiciliar Per Capita por Fontes de Renda (1996e1997)
Municipio do Rio de Janeiro

Renda Renda Programas Outras
todas as todos os Sociais - Rendas
fontes trabalhos |Previdéncia BF Privadas
| Nivel (R$)
Aglomerado subnormal 339,66 291,68 45,17 0,21 1,70
Ndo especial 1096,25 775,79 277,06 15,86 26,66
| Participagao
Aglomerado subnormal 100,00% 85,87% 13,30% 0,06% 0,50%
Ndo especial 100,00% 70,77% 25,27% 1,45% 2,43%

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE. obs: a pregos de 2008

d. Equacdes de Renda: Como anda o viés contra o favelado?

Os dados mais recentes nas duas Ultimas sec¢des confirmam que apesar de toda
precariedade trabalhista, precariedade ainda maior se refere a presenca do setor publico nos
aglomerados subnormais. Mas sera que esta diferenca tem se mantido, aumentado ou diminuido
no periodo recente? Aplicamos exercicios de diferenca em diferenca a uma equag¢do minceriana
de renda a fim de captar o desempenho relativo das favelas em face das demais localidades do
municipio do Rio de Janeiro. Analisamos a renda domiciliar per capita carioca em diferentes

pontos do tempo: 1996, 1999, 2001, 2005 e 2008.°

° Optamos por excluir da andlise os anos 2004 e 2006 para fugirmos do que chamamos de “efeito suplemento”. Melhor
explicando, nesses dois anos a parte suplementar do questionario da PNAD se refere a perguntas detalhadas sobre as
fontes renda. Acreditando que esta diferenga pode influenciar nas respostas das pessoas, 0 que prejudicaria as
comparacdes temporais, decidimos por nado inclui-los na analise.
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Estimador de diferenca em diferenca
Exemplo de metodologia aplicada a dois periodos distintos

Em economia, muitas pesquisas sdo feitas analisando os chamados experimentos. Para
analisar um experimento natural sempre é preciso ter um grupo de controle, isto €, um grupo que
nao foi afetado pela mudanca, e um grupo de tratamento, que foi afetado pelo evento, ambos com
caracteristicas semelhantes. Para estudar as diferencas entre os dois grupos sao necessarios
dados de antes e de depois do evento para os dois grupos. Assim, a amostra esta dividida em
guatro grupos: o grupo de controle de antes da mudanca, o grupo de controle de depois da
mudanca, o grupo de tratamento de antes da mudanca e o grupo de tratamento de depois da
mudanca.

A diferenca entre a diferenca verificada entre os dois periodos, entre cada um dos grupos é
a diferenca em diferenca, representada com a seguinte equacao:

03 = (V2,0 — y2,@) — (y1,b — y1,8)

Onde cada Y representa a média da variavel estudada para cada ano e grupo, com o
namero subscrito representando o periodo da amostra (1 para antes da mudanca e 2 para depois
da mudanca) e a letra representando o grupo ao qual o dado pertence (A para o grupo de controle
e B para o grupo de tratamento). E gs; € a estimativa a partir da diferenca em diferenca. Uma vez
obtido o g3, determina-se o impacto do experimento natural sobre a variavel que se quer explicar.

Apresentamos a seguir os resultados estimados de acordo com uma equacao do log da
renda domiciliar per capita total e de todas as fontes aplicadas ao municipio do Rio de Janeiro.
Além de varios controles socio-demogréficos, incluimos entre as variaveis de tratamento o fato de
a pessoa estar ou ndo residindo em uma residéncia situada num aglomerado subnormal, como
aproximacao de favela. Outra variavel de interesse é a varidvel dummy ano interagindo com a
dummy de agregado subnormal. Corroborando o que vimos nas sec¢des acima, a renda controlada
dos aglomerados subnormais € menor (-0,49), porém ela esta menos distante da renda das outras
localidades quando observamos a renda proveniente do trabalho (-0,40). Este resultado é robusto
guando analisamos a renda individual para as pessoas ocupadas em idade ativa, ou seja, sem a
hipotese de socializacao intra-domiciliar. A andlise de diferenca em diferenca indica que ha um
crescimento relativo da renda do trabalho nos aglomerados subnormais em relagdo aos demais,
em particular a partir de 2005, chegando a 0,14 em 2008 (era 0,06 em 2005). A renda de todas as
fontes tem desempenho qualitativamente similar, porém com menor crescimento relativo nos
Gltimos anos com 0s novos programas assistenciais como o Bolsa-Familia as comunidades de
baixa renda da Cidade do Rio de Janeiro, mas que grande parte da melhora e do crescimento
relativo das favelas vem da renda do trabalho. A regressdo completa pode ser encontrada no
Anexo.

Os resultados mostram acumulo relativo favordvel as favelas ao longo dos anos.
Analisando por partes os resultados da regresséo, percebemos: i) Renda da favela inferior as
demais localidades (-0,49). ii) Maiores niveis de renda em 1996. Apesar da queda, essa distancia
foi diminuindo ao longo do tempo a partir de 2005, quando era 0,14 menor que a de 1996. Atinge
em 2008, a renda inferior em 0,06 quando comparado a 1996. iii) H&4 crescimento relativo das

favelas ao longo dos anos, captado pelos sinais positivos das dummies interativas. Estamos em
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2008 na melhor situacédo relativa (menor distancia entre favelas e o restante), em particular a partir

de 2005, alcancando a 0,93 em 2008 (era 0,039 em 2005). Esses efeitos sdo parecidos quando

analisamos a renda do trabalho.

Equacéo renda domiciliar per capita

Municipio do Rio de Janeiro

Erro Wald 95% Limites de Qui- Pr > Qui-
Parametro Estimativa Padréo Confianca Quadrado Quadrado
asubnormal Sim -0.4910 0.0228 -0.5358 -0.4463 462.50 <.0001
asubnormal ZZNéao 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
anoo 1999 -0.1036 0.0128 -0.1287 -0.0785 65.21 <.0001
anoo 2001 -0.1394 0.0129 -0.1647 -0.1141 116.63 <.0001
anoo 2005 -0.1402 0.0130 -0.1657 -0.1147 116.15 <.0001
anoo 2008 -0.0619 0.0132 -0.0877 -0.0361 22.11 <.0001
anoo 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | Sim 1999 0.0844 0.0321 0.0214 0.1473 6.90 0.0086
asubnormal*anoo | Sim 2001 0.0129 0.0329 -0.0517 0.0774 0.15 0.6958
asubnormal*anoo | Sim 2005 0.0391 0.0334 -0.0263 0.1045 1.37 0.2418
asubnormal*anoo | Sim 2008 0.0938 0.0342 0.0268 0.1609 7.53 0.0061
asubnormal*anoo | Sim 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o | 1999 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNao | 2001 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o | 2005 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNao | 2008 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o | 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE
Equacéo renda domiciliar per capita do trabalho
Municipio do Rio de Janeiro
Erro Wald 95% Limites de Qui- Pr > Qui-
Parametro Estimativa Padréo Confianca Quadrado Quadrado
asubnormal Sim -0.4043 0.0247 -0.4526 -0.3559 268.80 <.0001
asubnormal ZZNéao 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
anoo 1999 -0.1372 0.0143 -0.1652 -0.1092 92.34 <.0001
anoo 2001 -0.1804 0.0144 -0.2085 -0.1522 157.83 <.0001
anoo 2005 -0.1828 0.0144 -0.2111 -0.1545 160.18 <.0001
anoo 2008 -0.0778 0.0147 -0.1065 -0.0491 28.18 <.0001
anoo 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | Sim 1999 0.0982 0.0349 0.0299 0.1665 7.94 0.0048
asubnormal*anoo | Sim 2001 0.0757 0.0359 0.0053 0.1460 4.44 0.0350
asubnormal*anoo | Sim 2005 0.0616 0.0364 -0.0097 0.1329 2.87 0.0905
asubnormal*anoo | Sim 2008 0.1443 0.0375 0.0709 0.2178 14.85 0.0001
asubnormal*anoo | Sim 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o | 1999 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNao | 2001 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o | 2005 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNao | 2008 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o | 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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Simulador Recente da Renda Carioca

Com base nos microdados da PNAD/IBGE processamos modelos estatisticos que estimam
a renda do carioca até 2008. Os resultados da regressdo podem ser encontrados a seguir ou
podem ser acessados de forma interativa e amigavel no link http://www.fgv.br/ibrecps/rio/renda.

Nele podemos simular a renda dos habitantes do Rio de Janeiro, incluindo as favelas cariocas até
0 ano 2008.

Passos para utilizacao:

Selecione as suas caracteristicas e local de moradia no formulario.
Cligue em Simular.

Sexe | Masculino %

Paosicdo na Dcnpa;io| Empregados - Com Carteira V|
Raca Contribuicio Previdéncia | Contribui Prev Pub e Priv Vl
1dade Aglomerado Subnormal
Anos de Er-tndn|4 a 7 anos Vl Ano b

Migracse [ 5 a 9 anos b

Fonte: CPS através do processamento dos microdados da PMAD - IBGE.

O gréfico apresenta a renda domiciliar per capita simulada. Uma das barras representa o
Cenario Atual (resultado de acordo com as caracteristicas selecionadas) e a outra o Cenario
Anterior (apresenta a simulac&o anterior).

Renda per capita

Cendrio =0
5 Cendrio Atual
Anzerior

© Cendrio Anterior @ Cendrio Atual
464+ 463.03 3 Tdade: 30 a 33
4524 5 anos
50 |Anos de Fstudo: £

7 anos
4364
i ja®
456+
4544 oy
Posicdo na
4524 Ocupacdo:
Empreg. com
4504 N 2485 carteira
R I Contribuicdo
248 - pre\'id.érl.cia:
Renda per capita Contribui Prev
Fonte: CPSFGV através do processamento dos microdados da PNAD - IBGE Pub e Priv

Agl ad Agl ail
subnormal: Sim subnormal: Sim
IAno: 1995 "Arw: 2008 I
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4. Pobreza, Desigualdades e Politicas Publicas na Cidade Partida

O Brasil é signatario das metas do milénio da ONU cuja primeira e principal meta é reduzir
a pobreza extrema a metade entre 1990 e 2015. O Brasil cumpriu essa meta em menos da
metade do tempo. Se usarmos a linha de pobreza da Fundacdo Getulio Vargas de cerca de 137
reais mensais a precos de hoje a taxa de pobreza no Brasil cai de 28,82% em 1996 para 16,02%
em 2008, neste mesmo periodo o Rio percorre o sentido inverso tendo a pobreza subido de 9,61
em 1996 para 10,18% em 2008. Uma das forcas fundamentais das mudancas do contexto
brasileiro nos ultimos anos tem sido a redugdo da desigualdade de renda, o indice de Gini de
renda domiciliar per capita que era 0,6019 em 1996 cai para 0,5486 do Brasil em 2008. Mais uma
vez 0 Rio ndo acompanha o movimento nacional, o Gini carioca que era 0,5779 em 1996 passa a
0,5764 em 2008. A desigualdade carioca ndo mudou nos ultimos 12 anos e é hoje maior que a
brasileira.

Como foi o desempenho relativo da desigualdade e da pobreza neste periodo dentre os
dois lados da cidade partida? A desigualdade medida pelo indice de Gini que ja era
marcadamente menor nos aglomerados subnormais 0,3971 cai ainda um pouco mais para 0,384,
enquanto isso nos demais setores censitarios a desigualdade sobe de 0,5645 para 0,5709. Ou
seja, a desigualdade dentro dos setores “ndo favela” da cidade do Rio é hoje maior que a
desigualdade brasileira.

Desigualdade - Indice de Gini
Municipio do Rio de Janeiro

0,8

0,56 0,58 0,57 0,557 057 056 059 0,56 057 058 0,57
06 " cessssssssssss=aa cee=ssa—co=ssss==
0,4 - — ——
02 1040 039 042 041 043 .. 039 040 040 943 (g
0 T T T T T T T T T T 1

1996 1997 1998 1999 2001 2002 2003 2004 2005 2006 2008

Aglomerados Subnormais ~ ====Nao Especial

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

No que tange a pobreza, a mesma sobe de 7,87% para 9,43% nos setores ndo especiais
contra uma queda de 18,58% para 15,07% nas favelas. No aspecto pobreza a cidade se torna
menos dividida na capacidade dos seus varios segmentos atenderem requisitos minimos de
renda. Essa convergéncia se d& tanto pela melhora nas favelas como pela deterioracdo dos

demais setores.
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Apresentamos no grafico abaixo o custo minimo de alivio de pobreza por habitante que é
uma medida de pobreza com propriedades mais interessantes que a proporcédo dos pobres por
levar em conta a distancia que falta para cada pessoa chegar na linha de pobreza. Note que ha
uma convergéncia de valores ao longo do tempo em 1996 este custo era o dobro nas favelas (R$
10,40) que os dos setores normais R$ 5,19. Depois de alguma flutuagcéo ao longo do tempo, em
2008, a diferenca de valores cai para 23% (R$ 10,40 nas favelas versus contra R$ 8,78 nos

setores ndo especiais.

Custo Mensal Minimo (R$) de Alivio da Miséria por Habitante

20 17,78
14,94 14,21

10,40 10,7 0,18 ~L100 Qso

15

SR I

-
5 —_———=

6,93 /7,20
5}19 5}49 6}14 ! 6,34 6,31
0 T T T T T T T T T T 1
19961997199819992001200220032004200520062008
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Mapa Miséria- Municipio do Rio de Janeiro

Jacarezinho
Complexo do Alemao

Cidade de Deus
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/ Lagoa
Rocinha Porcentagem (%)

Copacabana
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I 6-12
. 12 - 17
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo Demogréafico 2000/IBGE



Dividindo o municipio em Regifes Administrativas, ela varia desde menos de 4% nas RAs
de Botafogo, Copacabana e Lagoa até 29.4% no Complexo do Aleméo. Outras favelas e
reassentamentos como Jacarezinho (27,54%), Cidade de Deus (26,02%), Maré (25,235%) e
Rocinha (21,89%) se destacam entre as regides mais miseraveis do municipio®. Dessa forma, o
conjunto das 5 grandes favelas cariocas se equipara a periferia metropolitana fluminense (25,87%
contra 24,73% de miseraveis), sendo a segunda acompanhada de maior desigualdade, enquanto
nas favelas o indice de Gini varia de 0,31 a 0,34, na periferia metropolitana é 0,48%.

Segundo o Censo 2000 a pobreza atingia 19,45% da populag&o fluminense e 14,57% dos
cariocas em 2000. Importante destacar que, apesar de possuir a menor propor¢cédo de pobres, a
cidade do Rio dada a sua populacdo € a que mais contribui para a pobreza total do Estado
(30,35%), isso se deve ao fato de grande parte da populacdo fluminense ali residir. Apresentamos
0 custo da erradicacdo da miséria no Estado, municipio do Rio e em todas as regides
administrativas. Os dados mostram que seriam necessarios na melhor das hipéteses R$ 14,04 em
média, por pessoa més, para acabar com a pobreza no estado, totalizando um custo de R$ 109
milhdes mensais e R$ 1,3 bilhdo anuais. Analisamos o custo da erradicacdo da miséria de outras
duas perspectivas, como, por exemplo: cada miseravel fluminense deveria receber, em média R$
39,24; por outro lado, cada nao miseravel deveria contribuir com R$ 9,47 para que a miséria fosse
totalmente aliviada. No conjunto de favelas, o recebimento médio por miseravel seria R$ 40,67
(R4 1,21 acima da periferia fluminense), enquanto a contribuicdo dos que estdo acima da linha,
R$ 14,17 (R$ 0,79 a mais). Os dados permitem a populacdo em nivel de localidades enxergarem
a sua vizinhanca de uma perspectiva propria. Por exemplo, o déficit social da Rocinha é de 575
mil reais mensais, 0 que daria 3,56 reais mensais por ndo miseravel da regido administrativa

vizinha da Lagoa (inclui Ipanema e Leblon), a mais rica da cidade.

o exemplo mais marcante é Engenheiro Pedreira, distrito de Japeri, que apresenta o maior déficit per capita de
pobreza de todo Estado superando inclusive o de areas como Sdo Francisco de Itabapoana no norte fluminense (ver o
detalhamento no nivel de regides administrativas cariocas e subdistritos fluminenses). De todo modo, a taxa de pobreza
nestes locais € menos da metade da de municipios mais pobres brasileiros como Centro do Guilherme no Maranhé&o.
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5. Educacédo na Cidade Partida

a. Anos de Estudo
O Censo Demogréfico de 2000 permite mais uma vez mais uma vez dar um zoom espacial
nas caréncias educacionais, conforme o mapa a seguir que revela as grandes favelas cariocas
gue sdo Regibes Administrativas da Cidade como manchas mais escuras de menores anos de

estudos:

Educacdo média por Regi6es Administrativas — Municipio do Rio de Janeiro

Educa 3o Média por Subdistrito - Municipio do Rio de Janeiro

Fonte: CPS/IBRE/FGV a partir dos microdados do

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo Demografico / IBGE 2000

Em primeiro lugar, cabe lembrar que a educacédo é o determinante maior da desigualdade
e da pobreza em nosso pais. Por isso, a andlise do comportamento desta variavel é
extremamente importante para captar a desigualdade existente nos dois lados da nossa cidade.
Captada pela média de anos de estudos da populacédo, observamos no grafico a discrepancia
educacional das favelas que mesmo com o ganho de 1,1 ano de estudo nos ultimos 12 anos,
ainda apresentam no ultimo biénio escolaridade 3,5 anos inferior ao restante da cidade. Em 2007-
08, a escolaridade média do carioca ocupado que reside em aglomerados subnormais atinge 6,38

anos de estudos (9,89 entre os moradores de setores ndo especiais).
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Educacdo Média (anos de estudo)
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

A seguir a composicdo educacional dos moradores entre faixas de anos de estudos.
Observe a maior presenca relativa de pessoas em niveis mais altos de educacdo (com mais de 8

anos de estudo) fora das favelas.

1996- | 1998- | 2001- | 2003- | 2005- | 2007-

Categoria 97 99 02 04 06 08

Aglomerados Subnormais
0 18,02 | 13,80 | 13,18 | 10,13 | 13,87 | 10,64
la3 18,94 | 22,98 | 21,49 | 18,09 | 18,66 | 14,76
4a7 36,39 | 35,84 | 38,29 | 37,63 | 31,44 | 28,55
8all 24,82 | 2539 | 2568 | 32,78 | 34,33 | 43,52
12 ou Mais 1,81 1,68 1,17 0,61 1,15 2,38
N3o Especial

0 5,75 5,64 4,62 4,01 3,51 3,83
la3 7,92 8,15 8,10 6,91 5,91 5,54
4a7 24,49 | 22,63 | 23,12 | 23,29 | 21,33 | 18,15
8all 38,61 | 40,38 | 41,14 | 41,98 | 42,74 | 44,84
12 ou Mais 22,72 | 22,64 | 22,78 | 23,62 | 26,28 | 27,44

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Estimamos uma equacdo de educacdo média controlada por caracteristicas socio-
demogréficas e econbmicas, incluindo a dummy de tratamento - ser habitante de aglomerado
subnormal - a fim de comparar individuos com caracteristicas iguais no asfalto e na favela. A
semelhanca dos resultados bivariados, a educacdo média controlada é maior fora das favelas
(0,34) e crescente com o passar dos anos (0,05 maior em 2001a04 e 0,15 maior em 2005a08
qgquando comparado ao periodo base 1996 a 1999). A interagdo das varidveis acima mede a
evolugéo relativa das duas regides no tempo. Os resultados apontam para um avango relativo de

uma regido em relacdo somente no ultimo periodo (com -0,03 este foi menor fora das favelas).
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Equacéo de anos de estudo
Municipio do Rio de Janeiro

Wald 95%
Standard Confidence Chi-
Parameter Estimate Error Limits Square| Pr> ChiSq
asubnormal Nao 0.3309 0.0075| 0.3162| 0.3456| 1946.55 <.0001
asubnormal Sim 0.0000 0.0000( 0.0000| 0.0000 . .
anoo?2 a2001 a 2004 0.0513 0.0101| 0.0315| 0.0712 25.62 <.0001
anoo2 b2005 a 2008 0.1554 0.0102 0.1355| 0.1753 233.64 <.0001
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 0.0000| 0.0000 . .
asubnormal*anoo2 Nao a2001a 2004 | -0.0071 0.0109| -0.0284| 0.0143 0.42 0.5170
asubnormal*anoo2 Néo b2005a 2008 | -0.0385 0.0109| -0.0599| -0.0171 12.45 0.0004
asubnormal*anoo2 N&o 21996 a 1999 0.0000 0.0000 0.0000| 0.0000
asubnormal*anoo2 Sim a2001 a 2004 0.0000 0.0000( 0.0000| 0.0000
asubnormal*anoo2 Sim b2005 a 2008 0.0000 0.0000( 0.0000| 0.0000
asubnormal*anoo2 Sim 21996 a 1999 0.0000 0.0000( 0.0000| 0.0000
Scale 0.4750 0.0011 0.4729| 0.4771

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

b. Tempo na Escola

A cobertura escolar vai além do se a crianca freqlienta, ou ndo, a escola. H4 outro tipo de
evasdao fruto das faltas e da jornada escolar insuficiente. Medimos onde os alunos estdo perdendo
mais tempo de escola, como se usando um cronémetro: se é pela baixa proporcéo de dos alunos
matriculados; se é pelas faltas; ou pela baixa jornada oferecida pela escola. O tempo na escola
resulta da multiplicacdo de trés indices: matricula, presenca e jornada escolares’. Na faixa de 4 a
17 anos de idade, nos aglomerados subnormais o indice matricula correspondia a 0,9243 (7,57 %
de evasdo) multiplicado pelo indice de presenca de 0,9613 (3,87% de dias de aula perdidos) e
pelo desvio da jornada 0,9429 (i.e., 5,71% abaixo da jornada de 5 horas). Ou seja, se néo
houvesse faltas e a jornada escolar fosse cinco horas diarias, o indice de permanéncia na escola
seria de 0,9243 contra 0,8212 na pratica quando se computa absenteismo e a extenséo da grade
de aulas. Cada crianca de 4 até 17 anos de idade perde 10 pontos de porcentagem de tempo na
escola em decorréncia da baixa jornada fixada e das faltas. Eles ficam 4,106 horas diarias na
escola. A Lei de Diretrizes Basicas (LDB) do ensino fixa o0 minimo de 4 horas de aula por dia com

um maximo de 25% de faltas.

A pesquisa encontrada no site www.fgv.br/cps/tpe detalha a metodologia aqui utilizada.
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Tempo de Permanéncia na Escola (TPE) - 4 a 17 anos

Local de moradia

Tempo de indice de indice de | indicede |
Permanéncia | Permanéncia | Matricula | Presenca | Indice de
Percentual (%) Ano na Escola na Escola * * * Jornada *
2004 4,2935 0,8587 0,9582 0,9604 0,9338
Nao especial 2006 4,3467 0,8693 0,9534 0,9571 0,9523
Aglomerado 2004 3,888 0,7776 0,8754 0,9628 0,9234
subnormal 2006 4,106 0,8212 0,9243 0,9613 0,9249

H& um diferenca de 15 minutos diarios entre quem mora em favela e os demais. Na
comparacdo dos aglomerados subnormais com o0s setores ndo especiais,0s primeiros

aumentaram de 3,88 para 4,11 horas didrias e nos ndo especiais aumentaram de 4,29 para 4,35

horas semanais.

Mas qual foi a fonte deste aumento de jornada escolar efetiva? Entre 2004 e 2006, o indice

de matricula nos aglomerados subnormais sobe de 87,5% para 92,4% se aproximando do

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Tempo de Permanéncia na Escola (Horas Diarias)

4 3467

4,2935

4,106

3,888

Ndo especial

Aglomerado subnormal

H 2004 m 2006

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

encontrado nos setores nao especiais.
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indice de matricula

09582 9534

Ndo especial Aglomerado subnormal
W 2004 = 2006

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

J& o indice de presenca cai em ambos universos mas mais nos setores ndo especiais.

indice de presenca

0,9628

Ndo especial Aglomerado subnormal
W 2004 = 2006

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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A jornada escolar aumenta em ambos o0s segmentos mas menos nos aglomerados

subnormais.

indice de jornada

0,9523

0,9338

0,9233 9,924

N&o especial Aglomerado subnormal
W 2004 = 2006

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Medimos para todas as criancas e adolescentes de favelas cariocas - e ndo sO para
aquelas que estudam: Quantas horas por dia assiste aula? Se frequenta a escola. Aqueles que
frequentam, captamos a extensdo da jornada oferecida pela escola bem como as faltas dos
alunos. O Tempo na Escola sintetiza tudo isso em termos das horas diarias as pessoas em idade
escolar dedicam, em média, as aulas: horas-dia. Este tempo na escola € mais do que uma
curiosidade numérica. Como no Brasil quase 80% das diferencas de proficiéncia escolar sédo
explicadas por variaveis de background familiar. Apenas 20% sdo associadas as variaveis de
politica educacional, dentre elas a qualificagdo dos professores, o tamanho de classe e a
extensdo da jornada escolar sdo aquelas que apresentam algum poder preditivo sobre o
aprendizado dos alunos. A jornada escolar talvez seja aquela mais sob o controle direto das
politicas educacionais. O ganho de uma hora de jornada-escolar produz em termos da nota dos
exames de proficiéncia cerca de 25% de um desvio-padrdo das notas. Numa época quando o
nimero de criangas e adolescentes em idade escolar cai, conforme o grafico abaixo ilustra na
comparacao do biénio 1996/1997 com 0 de 2006/07, pode-se aproveitar a menor quantidade de

criangas para proporcionar uma maior qualidade na educac&o a cada crianca®.

& Nem sempre mais horas significa maior rendimento além dos custos associados. O aumento da jornada minima de
uma hora aproveitaria a transicdo demografica em curso, e mesmo se ndo for acompanhada por outras mudancas
desejaveis, poderia gerar um sexto das mudancas de proficiéncia das auspiciosas metas educacionais tracadas para
2022 do movimento Todos Pela Educagéo no qual o municipio do Rio foi um dos primeiros a aderir.
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Evolucdo Temporal da Estrutura Etaria nos Aglomerados Subnormais
(1996/1997 a 2007/2008)
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

c. Exposicéo de motivos de Evasao

Propomos o estudo das causas da evasdo a partir de trés tipos basicos de
motivacdes, a saber: A primeira € a miopia ou desconhecimento dos gestores da politica
publica restringindo a oferta de servicos educacionais. Outra € a falta de interesse
intrinseco dos pais e dos alunos sobre a educacgéo ofertada, seja pela baixa qualidade
percebida ou por miopia ou desconhecimento dos seus impactos potenciais. Uma terceira
€ a operacao de restrices de renda e do mercado de crédito que impedem as pessoas
de explorar os altos retornos oferecidos pela educagcéo no longo prazo. Senédo vejamos: i)
Dificuldade de acesso a escola (31% nas favelas contra 53% nos demais); ii)
Necessidade de trabalho e geragéao de renda (31% nas favelas contra 22% nos demais).
iii) Falta intrinseca de interesse (39% nas favelas contra 25% nos demais). A composi¢ao
das respostas validas conhecidas dos evadidos tomadas a valor de face sugere que 0s
motivos de demanda aventados explicam quase 80% da totalidade das respostas nas
favelas. O gue se destaca nestes sdo os dois elementos ligados a falta de demanda por
educacédo, que respondem por 67,7% das motivacbes apresentadas contra 10,9% das

deficiéncias de oferta alegadas.
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d. Educacéao de Classe
A desigualdade educacional também pode ser captada por meio de outras variaveis.
Analisemos entdo a proporcdo de pessoas que frequentam ou frequentaram curso superior e
agueles que estudam em escolas patrticulares: com 2,57%, a proporcdo de individuos com curso
universitario nas favelas é quase 10 vezes menor que no resto da cidade; e 2,5% também ¢é a
proporcdo de habitantes que frequentam escola particular nas favelas (esse indice é 12,7% no
resto da cidade).

Educacéo - Frequenta ou frequentou curso superior (%)
Municipio do Rio de Janeiro

30 3285 24,09
25 20,11 :
18,74 , mmmm————"
20 16.83 17,49-----_—____ ———
15 .
10
5 0.84 1,06 0,94 1,30 1,22 2,57
1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06  2007-08
Aglomerados Subnormais  ====Ndo Especial
Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
Educacéo - Frequenta escola privada (%)
Municipio do Rio de Janeiro
15 1939 12,91 12,70
10
5 597 3,11 549
0 T T 1
2003-04 2005-06 2007-08
Aglomerados Subnormais  ====Ndo Especial

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Incidentalmente, em 2005 a nota média do IDEB (Indice de Desenvolvimento Educacional
— IDEB) que mede numa escala de 0 a 10 a qualidade da educacéo era 3,6 nas escolas publicas e
6,0 nas privadas privadas. Esta € uma fotografia da Belindia Brasileira em plena auto-reproducao:
guem tem renda p6&e o filho em escola privada que melhor preparado conseguira no futuro gerar

maior renda no mercado de trabalho, perpetuando o ciclo. Esta dicotomia de qualidade
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publica/privada é bastante marcada no Rio de Janeiro onde as primeiras ocupam o primeiro

lugares dos rankings nacionais e as segundas a cauda inferior do ranking nacional.

e. Educacao da Primeira Infancia

O seminério “Educacao da Primeira Infancia” realizado pela Fundac¢édo Getulio Vargas, em
2005 visou inserir a educacéao de 0 a 6 anos de idade no centro da agenda de politicas publicas
sociais brasileiras. O evento realizado contou com um grupo nacional e internacional de
pesquisadores, incluindo a presenca de James Heckman, Nobel de Economia. Nesta mesma
época, o Centro de Politicas Sociais lancou a pesquisa “Educacdo da Primeira Infancia”, um
levantamento estatistico sobre a frequéncia escolar na faixa de 0 a 6 anos de idade detalhando
algumas caracteristicas, tais como se a escola é publica ou privada, se a crianca esta atrasada ou
nao, se a mae trabalha ou mora com a mae, se tem ajuda de empregada doméstica entre outras.
O estudo cruza estes atributos com uma série de dados so6cio-demogréaficas e econémicos. O
objetivo é oferecer a sociedade brasileira um completo e atual retrato sobre a alocagdo de tempo
e a acumulacdo de capital humano durante a primeira infancia em cada recanto do pais.
Apresentamos dados rankings similares (0 a 3 anos) para as Regides Administrativas (RAs) do
municipio do Rio de Janeiro. Como podemos constatar as grandes favelas da cidade
correspondem a manchas mais escuras onde a presenca de criangas que nunca frequentaram as
creches é maioria comecar pelo complexo do Alem&o com 92% das criancas de 0 a 3 anos nesta

condicdo seguido de Jacarezinho e Cidade de Deus com 89%.

0 a 3 Anos - Nunca frequentou - Creche

1513

B 6132274

B 2374- 2891
2091-3894

www. fgv.bricps
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Similarmente, a taxa de acesso a pré-escola na populacdo de 4 a 6 anos de idade entra
todas as RAs cariocas era também menor Complexo do Alemao com 40,5%, seguido de perto por
Maré (36%) e Rocinha (33%).

No que tange ao impacto da educacdo na primeira infancia, paises e pais que cuidam de
suas criancas, desde a mais tenra idade, viabilizam seu futuro. James Heckman, o Nobel de
Economia, e Flavio Cunha nos brindam com suas mais recentes descobertas sobre a importancia
da educacédo na primeira infancia. Eles demonstram que criancas que tiveram a oportunidade de
frequentar o equivalente a creches e pré-escolas apresentaram na idade adulta renda mais alta e
probabilidades mais baixas de prisdo, de gravidez precoce e de depender de programas de
transferéncia de renda do estado no futuro. Ou seja, acaba sendo mais produtivo do ponto de
vista social e fiscal, prevenir do que remediar investindo desde a primeira infancia. A educacéo
nessa primeira fase da vida constitui o verdadeiro custo de oportunidade social — qual seja a
oportunidade de investimento com maior retorno social disponivel. E mais: quanto menor for a

idade da crianga objeto do investimento educacional recebido, mais alto sera o retorno percebido.

f. Educacgdo e Saude Interagindo nas favelas

Steven Levitt, o autor do best-seller Freaknomics, causou espanto ao revelar como a
principal causa da reduc¢éo da criminalidade em estados americanos em meados da década de
1990, a lei de aborto promulgada duas décadas antes. A ideia é tdo simples quanto politicamente
incorreta como muitas vezes a vida € (embora ndo gostemos disso): o fato de a lei diminuir o
nascimento de filhos indesejados de pobres mulheres solteiras gerou uma reducéo da oferta de
criminosos duas décadas depois! No Brasil, a contrapartida feminina da predisposi¢do de jovens
homens solteiros a atividades criminosas® é a incidéncia da gravidez precoce que sobe de 7,97%
para 9,1% entre 1980 e 2000, enquanto a taxa de fecundidade para todos os grupos etarios cai de
4,4 para 2,3 filhos por mulher. Em particular, enquanto a taxa de fecundidade entre as moradoras
de 40 a 45 anos de favelas cariocas € duas vezes maior que aquelas em bairros de alta renda,
entre as adolescentes dos morros cariocas a taxa € 5 vezes maior que as adolescentes dos
bairros de alta renda (0,27 filho por menina entre 15 a 19 anos na Rocinha contra 0,05 na Lagoa,
respectivamente). Se o Brasil ndo revolucionar a educagdo/saude reprodutiva dos jovens em

areas de alta violéncia, vamos colher mais e mais tragédias como as recentes noticiadas. A

° Neri (2004) isola fatores de risco associados a chance de cada individuo estar ou ndo presidiario, comparando-se
pessoas com as demais caracteristicas iguais exceto uma. Por exemplo: comparamos homens e mulheres com
atributos iguais, isto €, ndo levando em consideracdo o fato de que mulheres, na média, ttm mais educagdo do que
homens entre outras caracteristicas. O exercicio confirma que o principal fator de risco é o sexo. Os homens tém 46,3
vezes mais chance de estar presidiarios do que as mulheres, considerando as demais caracteristicas iguais. Em
seguida, a grande distancia, estd o estado civil. Ser solteiro € um importante fator de risco 4,8 vezes maior que os
demais. Depois vem o fator idade.
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Rocinha é a regido administrativa da cidade com o menor nivel de educacdo da populacdo em
geral e da populacdo ocupada entre todas do municipio do Rio de Janeiro. A taxa de evasédo
escolar e 0 tempo de permanéncia na escola em geral de meninas brasileiras de 15 a 19 anos
com filhos é entre um quarto e um ter¢co das meninas sem filhos.

Observamos abaixo uma visao local por meio do grafico com as regifes administrativas do
municipio do Rio de Janeiro, plotando a relagédo entre a proporgéo de criangas de 4 a 6 anos na
pré-escola e a proporcdo de empregadas domésticas morando na respectiva localidade. Entre as
mulheres adultas da Rocinha 21% séao domésticas (ou 47% das ocupadas). Notamos em lugares
mais pobres, nas favelas em particular, a proporcdo de domésticas em idade ativa cai com o
aumento da taxa de criangcas na pré-escola. Essas pobres mulheres vao cuidar dos filhos de
outras e deixam os seus filhos em casa, fora da pré-escola. E preciso desenvolver mais e
melhores acdes integradas de educacdo e salde para a primeira infancia e para a gravidez

precoce.

% Domeésticas na populacéo feminina em idade ativa.

% Pré-Escola x % Domésticas

Botafogo
100 - Lagoa /

90 - AW

80 - Rocinha
70 - J

60 -
50 - X

40 - Complexo do Alem&o

30 1 % Pre = -1.2905 %Dom + 86.969

20 1 R? = 0.4919
10 -
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6. Saude na Cidade Partida

a. PercepcOes de Saude:

Nesta secdo, resumimos as condicbes de saude percebida da populagéo carioca que mora
em setores subnormais vis a vis ao resto da populacdo a partir do suplemento de saude da PNAD
de 2008, o ultimo disponivel, depois fazemos uma comparagcdo com o de 1998 a fim de captar a
evolucdo relativa entre estes tipos de areas. Estes exercicios depois sdo completados por
exercicios multivariados de diferenca em diferenga entre os respectivos anos. Em primeiro lugar,
Numa escala de 1 a 5 - onde 1 se refere a um estado muito ruim e 5 a um muito bom - a
populacdo dos aglomerados subnormais confere uma nota média de 4,1 contra 4,13 do restante
da cidade. Houve queda maior (0,05) nos aglomerados subnormais que sai de 4,18 em 1998 do

gue a queda de 0,02 dos setores nao especiais que sai de 4,14 em 1998.

Avaliacdo Média de Saude (Nota 1a5)

4,18

Aglomerado subnormal Ndo Especial
W 1998 W 2008

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Acreditamos que por serem mais pobres e disporem de um sistema de referéncias mais
desprovido, os residentes de aglomerados subnormais tendem a uma menor exigéncia nas suas
escalas subjetivas de bem estar. Outro ponto de refere a menor idade dos moradores em

aglomerados subnormais o que contribui para a melhora das condi¢des percebidas de saude.
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Estrutura Etéria da Populacao - Média Movel de 5 Anos — 2007 e 2008
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Apesar dessas provaveis diferencas encontramos nos exercicios multivariados chances de
auto-percepcao de saude boas ou muito boas, nos aglomerados subnormais 26% maiores aos do

restante da cidade este diferencial de chances cai 24% ao longo do tempo.

Regresséo Logistica - Munic RJ
Estado saude - BOM OU MUITO BOM

Erro Razéo

Parametro Categoria Estimativa Padrdo| Qui-Quadrado | sig | condicional

Subnorm Sim 0.2305 0.0837 7.59 | ** 1.26
Subnorm zN&o 0.0000 0.0000 1.00
anoo3 a2008 0.0334 0.0456 0.54 1.03
anoo3 71998 0.0000 0.0000 1.00
Subnorm*anoo3 | Sim -0.2779 0.1182 5.53 | ** 0.76
Subnorm*anoo3 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
Subnorm*anoo3 | zN&o 0.0000 0.0000 1.00
Subnorm*anoo3 | zN&o 0.0000 0.0000 1.00

Fonte: CPS/FGV segundo microdados do Supl. PNAD/IBGE.
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Mais objetivamente, a proporcéo de pessoas que estiveram acamadas sem poder trabalhar

ou estudar nas duas semanas anteriores a pesquisa € de 3,94% na populacdo dos aglomerados

subnormais contra 4,04% do resto da populacéo. O fato de morar em favelas, ndo esta associado

a maiores chances de ter estado acamado.

Percepgdes de Saude 2008

Estado de | Dificuldade de Esteve Procurou |Servigo de
Saude - Andar 100m - Esteve Plano - |Hospitaliza |Hospitaliza | Servigo de | Satde -
Média Média Acamado [TemPlano | Média do do-Média| Saude Média
Categoria
Nao especial 41 4,13 4,04 50,43 4,09 6,27 4,3 17,62 4,24
Aglomerado subnormal 4,13 4,25 3,94 12,55 3,97 5,71 3,9 10,46 3,79

Fonte: CPS/FGV segundo microdados do Supl. PNAD/IBGE.

Esteve Acamado nos ultimos 15 Dias (%)

3,94

3,72

Aglomerado subnormal

m 1998

2008

4,04

Ndo Especial

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Além de diferencas sobre o estado de saude, os residentes dos aglomerados subnormais
também disp6em de pior acesso a servicos de saude, o que torna sua situacao particularmente
dramatica. Por exemplo, 12,5% da populacéo nos aglomerados subnormais possui acesso a plano

privado de salde contra 50,5% do resto da populacdo. Ambas as propor¢des cairam ao longo do
tempo.

Tem Plano de Saude (%)

52,07 50,43

16,09

12,55

Aglomerado subnormal Ndo Especial
W 1998 m 2008

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
Em relacdo a qualidade do plano de saude, ha também diferencas nas notas reportadas
nos dois tipos de areas mas que nao sao estatisticamente diferentes. De qualquer forma, o menor

acesso define uma situacao inferior dos moradores dos aglomerados subnormais.

Avaliacdo Media do Plano de Saude (Nota 1 a5)

A1
L% s

Aglomerado subnormal Ndo Especial
W 1998 m 2008

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

No que tange aos servicos publicos a avaliacdo da qualidade é pior nos aglomerados
subnormais como no caso do atendimento do servico de saude (3,79 dos a contra 4,24) e da
hospitalizacao (3,9 contra 4,3). Nos modelos estatisticos este resultado qualitativo se mantém.

Isso pode ser ainda mais grave se considerarmos o fato dos moradores de favelas possuirem
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exigéncias menores sobre a qualidade do servico. Os exercicios de diferenca em diferenca, nao

ha mudancas na qualidade percebidas relativas entre os dois tipos de areas ao longo do tempo .

Avaliacdo Média da Hospitalizacdo (Nota 1ab)

434
o

4,3

Aglomerado subnormal Ndo Especial
W 1998 m 2008

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Avaliacdo Média do Servi¢co de Saude (Nota 1a5)

42 4,24

Aglomerado subnormal Ndo Especial
W 1998 m 2008

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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b. Pessoas com Deficiéncia

Existem diferencas entre grupos do tema diversidade. A deficiéncia é uma caracteristica
adquirida assim como, por exemplo, a pobreza ou a idade, ja género e raca sdo atributos fixos.
Toda pessoa € passivel de adquirir alguma deficiéncia fisica ou mental ao longo do seu ciclo de
vida. O tratamento das politicas publicas a questdo da deficiéncia estd também relacionado a um
seguro social de caréter universal. O principal determinante da incidéncia de deficiéncia é a idade.
Outro determinante é a baixa renda. Estes dois fatores atuam em diregcdo opostas nas grandes
favelas cariocas onde a renda é baixa mas populacdo é 10 anos mais nova que a dos bairros de
alta renda. O nosso trabalho aponta que as dificuldades de acessibilidade fazem com que a
populacdo com deficiéncia mude para areas com melhores condi¢cdes de acessibilidade. O
resultado liquido desta interacdo de forcas € uma baixa taxa de incidéncia de deficiéncias nas
grandes favelas cariocas conforme o mapa abaixo demonstra. Ou seja, as politicas de inclusédo
das pessoas com deficiéncia séo relativamente menos relevantes nas favelas vis a vis a outras
areas da cidade pela baixa presenca de pessoas da terceira idade e por uma possivel auto-
selecao de areas com melhores condi¢des de acessibilidade.

Texe de PPDx por Subdixtrito - Rio de Janeiro
Pexxonx Portedorex de D eficiéncin

8.655 - 10.357
10.357 - 12.254
12.254 - 14.075
14.075 - 15.455
15.455 - 18.793

[ |
[
1
C 1
/1

Fmmle: EFENERENF OV mparirdms mioededes Eenxe Demagrafios de 2000 100 E
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c. Salde Reprodutiva

Os dados censitarios permitem acompanhar a evolucéo da taxa de fecundidade ao longo
das ultimas seis décadas.Esta taxa ficou mais ou menos estabilizada entre 6,3 e 5,8 filhos por
mulher caindo fortemente nas décadas de 70 (de 5,8 filhos por mulher em 1970 para 4,4 em 1980)
e 80 (para 2,9 filhos por mulher em 1991) e relativamente menos na década de 90 (2,3 filhos por
mulher em 2000), hoje a taxa estd em torno de 1,8 filhos por mulher abaixo da taxa de reposi¢céo

populacional.

A fecundidade na faixa de 15 a 19 anos caminhou na direcdo contréria da taxa dos demais
grupos etéarios subindo de 0,0797 em 1980 para 0,0874 em 1991 e 0,091 em 2000. Este dado
indica um agravamento da gravidez precoce em termos nacionais. Mas como tem se portado a
gravidez precoce nos dois lados da cidade partida? A fecundidade de mulheres nas grandes
favelas cariocas é duas vezes maior do que nos bairros de renda mais alta, mas no caso o caso
de adolescentes a taxa € cinco vezes maior. Enquanto no total do municipio o nimero de filhos
nascidos vivos por mulher de 15 a 19 anos de idade € 0,15, nas cinco RAs de maior renda (Lagoa,
Barra da Tijuca, Botafogo, Copacabana e Tijuca) a mesma cai para 0,054 e sobe para 0,266 nas

cinco comunidades de baixa renda.

Zoom na Gravidez Precoce — 15 a 19 anos Carioca

Numero Médio de Filhos Vivos - Rio de Janeiro

Complexo do Alemao

‘\; Jacarezinho

&

=y
d!( Lagoa
-?V [ 003 - 0.082
I 0.082 - 0.134
0.134 - 0.186
0.186 - 0.238

0.238 - 0.29

Rocinha

Cidade de Deus

Fonte: CPS/IBRE/FGV a partir dos microdados do Censo Demogréfico /IBGE
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Acesso a Programas Sociais: O suplemento da PNAD 2006 permite calcular a proporgéao de
pessoas atendidas por programas sociais no Rio de Janeiro. Conforme podemos ver na tabela,
essas taxas de acesso em 2006 séo superiores nos aglomerados subnormais vis a vis o resto da

cidade séo: Bolsa-Familia (6,70% contra 2,58%) e outros programas (3,61% contra 1,95%).

Bolsa familia Qutros
2004 2006 2004 | 2006
N&o especial 2,54% 2,58% 1,06% 1,95%
Aglomerado subnormal 587% 6,70% 0,79% 3,61%

Fonte: CPS/FGV segundo microdados do Supl. PNAD/IBGE.
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7. Trabalho na Cidade Partida

a. Trabalho nos Morros Cariocas

O Censo 2000 permite analisar o desempenho trabalhista nas principais favelas cariocas.
Observe que em fungéo de diferencas metodoldgicas estes dados ndo sdo comparaveis agueles
de outras bases de dados como a PNAD, a Pesquisa Mensal de Emprego (PME) e mesmo do
Censo 1991, inviabilizando andlises temporais. Trabalhamos aqui com as trés favelas citadas
antes, mais Cidade de Deus e Jacarezinho que constituem 5 das 32 regibes administrativas (RAS)
cariocas. Optamos por realizar um contraste deste grupo de RAs com o de RAs de renda mais
alta, compostas por Lagoa, Barra da Tijuca, Botafogo, Copacabana e Tijuca. Fazemos um zoom
sobre a situacéo do trabalho nos morros cariocas.

A renda média do trabalho é 5,3 vezes maior no grupo das areas mais ricas. Agora ao
contrario do estere6tipo do malandro do morro carioca, a jornada de trabalho média la é 5 horas
semanais a mais do que no asfalto. O resultado destes dois vieses torna os diferenciais de salario-
hora superiores aos observados na renda mensal: 11,8 reais-hora contra 1,99 real-hora. Um fator
é a diferenca de 11 anos média entre os dois universos analisados, os jovens tém menos
experiéncia — 0 que prejudica os salarios e mais predisposi¢cado a trabalhar mais horas. Outro é a
diferenca na taxa de informalidade que libera os mercados do piso de salario e do teto de horas
impostos pela legislagdo trabalhista explicando parte dos contrastes. A taxa de cobertura
previdenciaria entre os ocupados que moram nos bairros de alta renda é de 74,5% contra 68,9%
das comunidades de baixa renda. Informalidade trabalhista e fundiaria parece caminhar lado a
lado. Ja as taxas de participacdo ndo sdo muito diferentes nas areas observadas. Cerca de 70%
das pessoas em idade ativa em ambas as areas estdo economicamente ativas, isto é, trabalhando
ou procurando trabalho. A taxa de desemprego representa relevante diferencial entre morro e
asfalto: 9,9% nos bairros de alta renda contra 19,1% nas favelas em questdo, resultado
gualitativamente consistente ao de uma série de pesquisas de campo nos morros cariocas pela
Ence/IBGE contratada pela Secretaria Municipal do Trabalho. O excesso de oferta de méo de
obra gera uma pressao para baixo no rendimento do trabalho local. Obviamente, as taxas de
participacdo, informalidade e desemprego tanto quanto as taxas de saldrios sdo variaveis
enddgenas, mesmo no curto prazo.

O fator fundamental é a desigualdade de escolaridade: média de 11,9 anos completos de
estudo de um trabalhador nos bairros de luxo contra 6,2 anos nas comunidades de baixa renda.
Como existe retorno crescente de educacéo, cada ano a mais de escolaridade rende mais aos
ocupados dos bairros de alta renda: 180,5 reais por ano de estudo de um ocupado nos bairros

ricos contra 65,9 reais dos pobres.
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Os vieses observados na renda, jornada e retorno do estudo das pessoas em favelas
podem ser sintetizados por meio do diferencial de salario-hora por ano de estudo de 307% entre
os dois grupos de localidades. Um fato que chama a atencdo é que, apesar de todas as
adversidades enfrentadas pelo trabalhador das comunidades de baixa renda, a renda do trabalho
desempenha ali um papel mais fundamental: 81% de todas as fontes de renda nestas areas
advém do trabalho contra 63% das areas de renda mais alta. Apesar das agruras da vida privada
das favelas cariocas, a maior caréncia parece ser a de Estado.

MAPA TRABALHISTA
Subdistritos do Rio de Janeiro
Populagdo Ocupada

Subdistrito Rendaem Jornada Educagdo Salario por
Reais em Horas  Salério- dos Ano de
Mensais  Semanais Hora Ocupados Escola
Grandes Favelas Cariocas 405 46.0 1.99 6.2 65.9
Rio de Janeiro Jacarezinho 368 46.0 1.81 6.6 55.6
Maré 395 46.6 1.91 6.0 65.3
Complexo do Aleméo 396 45.0 1.99 6.1 65.2
Rocinha 434 45.8 2.14 5.7 76.4
Cidade de Deus 440 45.8 217 7.2 60.8
Bairros de Renda Alta Cariocas 2145 40.8 11.82 11.9 180.5
Lagoa 2766 41.2 15.18 12.3 224.7
Barra da Tijuca 2664 42.3 14.21 11.2 2385
Botafogo 1913 40.3 10.73 12.3 155.4
Copacabana 1761 40.7 9.77 11.8 149.1
Tijuca 1631 40.0 9.22 11.8 137.7
Estado do Rio de Janeiro 736 43.4 3.83 8.2 89.3

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demograéfico de 2000/IBGE,

MAPA TRABALHISTA
Subdistritos do Rio de Janeiro
Populacéo Ocupada

% da
Subdistrito Renda do D;lemap?ggo Pa-lr-;)é?pgzéo |dade ForL);ﬁgade
Trabalho

Grandes Favelas Cariocas 80.6 19.1 70.1 27.3 68.92
Rio de Janeiro Jacarezinho 76.5 215 69.4 29.1 67.77
Maré 82.1 18.2 70.6 27.0 67.77

Complexo do Aleméo 81.9 19.5 68.5 27.2 65.77

Rocinha 82.0 17.2 72.5 26.0 73.60

Cidade de Deus 74.7 22.3 67.9 29.0 71.34

Bairros de Renda Alta Cariocas 62.9 9.9 712 38.3 74.53
Lagoa 63.0 8.7 71.6 38.8 75.20

Barra da Tijuca 74.8 10.4 71.0 31.9 70.42

Botafogo 63.1 9.2 72.7 39.5 76.48

Copacabana 50.8 10.3 70.4 43.0 72.94

Tijuca 61.0 114 69.5 38.8 76.75

Estado do Rio de Janeiro 68.1 17.1 66.7 31.0 64.5

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demogréafico de 2000/IBGE,
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b. Decomposicdo Trabalhista

Diversas sdo as variaveis que caracterizam a performance trabalhista, tais como a
ocupacao, o desemprego, o0 salario, a extensdo da jornada e da participacdo no mercado de
trabalho, entre outras. Uma dificuldade é a integracdo destes diversos componentes num
arcabouco comum. Pois sempre estamos comparando laranjas com bananas. Isto € medidas
baseadas em diferentes unidades como horas, com unidades monetéarias e fracbes, etc .
Seguimos aqui a literatura de bem estar utilizando como medida de desempenho social
integradora a renda. Usamos aqui uma metodologia que mapeia os impactos da evolugédo de cada
um dos principais ingredientes trabalhistas em termos do total de renda auferida individualmente
por cada pessoa. Depois aplicamos aos habitantes das favelas e dos demais setores cariocas
para captar as razdes da evolucao trabalhista destes segmentos ao longo do tempo.

Inicialmente partimos da relacdo bésica de que a renda total do individuo pode ser
decomposta na relacdo entre renda total e renda do trabalho e na magnitude da renda do
trabalho. Isto é obtido ao se multiplicar e dividir a renda total pela renda do trabalho e arrumando

os termos de forma conveniente, jA que a ordem dos fatores ndo altera o produto.

Renda Renda Total/ Renda do
Total — Renda do * Trabalho
(Individual) Trabalho

(RENDA TODAS AS FONTES DE RENDA / RENDA DE TODOS TRABALHOS):
Razdo entre a renda total e a renda proveniente do trabalho. Mede a importancia
relativa do salario na composicdo da renda total da pessoa (quanto maior o
indicador, menor a importancia relativa do trabalho e maior a de outras rendas
como as advindas de programas sociais, pensdes ou de transferéncias privadas).

No esquema acima o primeiro termo capta o papel de redes de protecdo social advindas
de politicas publicas e de transferéncias privadas em alavancar a renda do trabalho individual. Ja
0 segundo termo sintetiza o desempenho trabalhista.

A seguir damos um passo além e dividimos a renda do trabalho em dois componentes:
renda trabalhista daqueles que estdo ocupados (i.e., salario dos empregados) e taxa de ocupacéo
multiplicando e dividindo os termos pelo nidmero de ocupados. Chegamos assim aos trés

principais determinantes da renda aqui propostos:
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Renda
Total
(Individual)

Renda Total/
Renda do
Trabalho

Renda Trab. dos
Ocupados

Taxa de
Ocupacgéao

Trabalhamos a seguir, com os dois Ultimos termos acima separadamente:

i. Decomposicdo do salario dos que estdo ocupados:

Renda Trab
Ocupados

Nivel de
Educacéo

Jornada de
Trabalho

Retorno da
Educacao

Renda Trab
dos
Ocupados

EDU SAL. Horas
_ (Anos de * EDU*Horas * (semanais)
= Escolaridade) (R$)

(SALARIO / JORNADA * EDUCACAO): Razéo entre o salario hora (remunerag&o
media por cada hora trabalhada) e a educacdo média (anos completos de estudos).
Mede o prémio da educacdo no mercado de trabalho. Quanto maior o indicador,
maior é a capacidade do individuo de transformar em renda cada unidade do
investimento educacional realizado em cada hora trabalhada. Numa economia
estagnada com muita oferta de educacao tende a ser baixo. Este componente seria
num mercado de trabalho competitivo equivalente a produtividade do trabalho.
(NIVEL DE EDUCACAOQ): Média de anos completos de estudos. D& a magnitude
do investimento realizado em capital humano.

(JORNADA): Média de horas trabalhadas nos da& a extensdo do esforco
empreendido.

Este tipo de distincdo sobre o que impacta a renda € particularmente relevante. Por

exemplo, entre uma duplicacdo da renda de trabalho resultante de dobrar a carga de trabalho e

outra onde as horas ficam paradas e o salario-hora dobra, a maioria das pessoas vai preferir o

segundo. Similarmente, aumentar a renda por que aumentou a escolaridade reflete a recuperacao

de um investimento na educac¢do. Como NERI 2008 mostra, o prémio da educacéo no Brasil ndo

sO caiu porque aumentou a oferta na expansdo educacional que se acelera a partir de 1995 como

ele cai mais que aumentou a oferta, o que é até certo ponto surpreendente, refletindo a

estagnacao trabalhista pés 1997.
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PIA

Taxa de
Ocupacgéo na

SAL = SAL * EDU * HOR
HOR*EDU

SAL = Renda do trabalho Salario

PEA = Populacdo Economicamente Ativa
POP = Populacao

PIA = Populacdo em Idade Ativa

Taxa de
Participacao

Taxa de
Ocupacéo na
PEA

Ocupados/ OCUPADOS/PEA PEA/ PIA — PIA
Populacdo — (Populacao (Populacdo em Iﬁ
em ldade Ativa Economicamente Idade Ativa
Ativa)

(NUMERO DE_OCUPADOS / POPULACAO ECONOMICAMENTE ATIVA
(PEA)): Taxa de ocupacéo na populagédo economicamente ativa. Mede a taxa de
sucesso, ou seja, probabilidade de conseguir um emprego entre as pessoas que estao
economicamente ativas (ocupadas ou desempregadas), ou seja, participando
ativamente do mercado de trabalho. Este conceito corresponde ao complemento da
definigdo classica de desemprego. Por exemplo, se a estatistica de ocupagdo for
75% entdo a taxa de desemprego sera 25%, e assim por diante.
(POPULACAO ECONOMICAMENTE ATIVA (PEA) / POPULACAO TOTAL NA
FAIXA ETARIA): Taxa de participacdo no mercado de trabalho. Mede o nivel de
participacdo da populacéo, incluindo aqueles individuos que estao exercendo algum
tipo de trabalho (ocupados) e aqueles que ndo exercem, mas estdo a procura de
emprego (desempregados).
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Neste exercicio decompomos a renda (incluindo outras fontes nédo trabalhistas) dos
habitantes em idade ativa (15 a 65 anos) de cada parte do Rio de Janeiro em diferentes pedacos
a fim de analisar o impacto de cada componente no total. Ou seja, € possivel estimar a renda total
das pessoas que moram em aglomerados subnormais como resultado de um conjunto de fatores
(salario, educacéo, retorno educacional, ocupacdo, participacdo no mercado de trabalho e da
complementacdo de outras fontes de renda como aquelas advindas de programas sociais). Cada

um destes fatores impacta de diferente forma a renda total observada.

Esquema que relne as variaveis utilizadas:

Importancia
Derenda

trabalho

paraquem Retorno Nivel

tem renda da x o
Educacdo Educagéo Jornada Participacéo

O
m ——
>

SALARIO X EDU x| JORNADA |k ocup X
RENDAPOSITIVA [¢| JORNADA PEA POP
REDA TRABALHO EDUCACAO

PEA = Populagdo Economicamente Ativa
POP = Populacéo Total
PIA = Populagédo em Idade Ativa

Evolucdo de 1996 a 2008

Apresentamos abaixo a aplicacdo desta decomposicdo aos moradores entre 15 e 65 anos

do municipio no periodo entre 1996 e 2008. Ao contrario dos setores ndo especiais, houve
aumento de 0,19% ao ano o que corresponde a um ganho acumulado no periodo na renda média
auferida individualmente por cada habitante na favela de 2,3% que passa de R$ 480 para R$ 491.
Ja nos setores ndo especiais a renda caiu a taxa de -0,85% ao ano. Agora, 0 que explica a
variacdo de renda? Em primeiro lugar e mais importante, destacamos os fatores expansionistas
ligados ao nivel de escolaridade de 1,25% a.a. nas favelas (contra 0,83% a.a. dos demais
setores). A educacdo média cresce cerca de um ano completo de estudo no periodo nas favelas.
Ha fatores contracionistas associados a deterioracdo reducao da capacidade de cada ocupado na
favela transformar esta maior educacdo em renda trabalhista de -1,34% a.a. nas favelas (contra -

1,91% a.a. dos setores ndo especiais). Ou seja, a redugdo do premio educacional fruto da
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estagnacao trabalhista roubou todo o ganho que seria auferido pelo aumento educacional nas
favelas (e gerou um efeito negativo nos setores especiais). Ou invertendo a andlise, se a
guantidade de educacao dessa populacdo nao tivesse aumentado e tudo mais constante, a renda
nos aglomerados subnormais teria contraido a taxa de -1,34% a.a. por conta desta reducdo do
retorno da educacao fruto da estagnacéo trabalhista.

Olhemos agora a jornada de jornada: o crescimento nas favelas foi de 0,35% a.a. que
correspondente em aumentar de 43,1 horas semanais em 1996 para 44,9 em 2008 (contra 0,14%
a.a. dos demais setores). Sintetizando os trés fatores salariais nas favelas, a renda de cada
ocupado cresceu em termos liquidos 0,26% a.a., mas o rendimento por hora caiu fruto da maior
quantidade de trabalho exercido por cada ocupado. Com relacéo aos deslocamentos ocupacionais
acumulados, no periodo, a taxa de participacdo sobe 0,25% a.a. nas favelas (0,61% fora delas, o
Gnico fator mais expansionista fora das favelas) e a taxa de ocupacdo na populagéo
economicamente ativa cai -0,42% a.a (-0,45% nos nao especiais). Ou seja, houve aumento
proporcional da forga de trabalho ativa, mas a probabilidade de cada habitante ter acesso a um
posto de trabalho cai. Finalmente, ha uma tendéncia expansionista de outras fontes de renda, em
particular aquela provinda de programas sociais de 0,11% a.a. (-0,05% do resto da cidade).

Em suma, mais uma vez a renda trabalhista nas favelas aumenta e a do asfalto cai no
periodo 1996 a 2008. Todos os indicadores classicos de mercado de trabalho com excecdo da
taxa de participagdo tem um comportamento mais expansionista (ou menos contracionista nas
favelas que nos demais setores, ai incluindo a educacao e o retorno da educacéo, a jornada de
trabalho e a taxa de ocupacdo na PEA que corresponde ao complemento do desemprego).

15 a65 anos
Local de moradia
Rendade
Todas as
Fontes/ [Salario-Hora
Rendade |porAnosde| Anosde Taxade Taxade
Rendade Todas | Todosos Estudo dos | Estudo dos Horas Ocupagdo na | Participagao
as Fontes Trabalhos Ocupados Ocupados | Trabalhadas PEA no Mercado
Categoria Ano = X X X X X de Trabalho
2008 1278,88 1,2277 3,836 10,805 42,361 0,832 0,713
1996 1416,28 1,2346 4,835 9,783 41,671 0,878 0,663
Taxa de Variagdo Anual
Nao especial (%) -0,85 -0,05 -1,91 0,83 0,14 -0,45 0,61
2008 491,13 1,1155 2,335 7,052 44,946 0,834 0,713
1996 480,25 1,1004 2,746 6,072 43,081 0,877 0,692
Aglomerado Taxa de Variagdo Anual
subnormal (%) 0,19 0,11 -1,34 1,25 0,35 -0,42 0,25

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Entre 2001 e 2008

Centrando nossa analise nos anos da Ultima década, ou seja, as PNADs coletadas no
periodo 2001 a 2008, os aglomerados subnormais apresentam resultados qualitativamente
parecidos, porém mais expansionistas quantitativamente, daqueles discutidos acima a taxa de
variacdo anualizada obtida nesses anos de 2,21% a.a. (contra 1,17% dos setores ndo especiais).
Na decomposicédo dos fatores, continuamos observando crescimento da educacédo dos ocupados
(sobe 2,56 % a.a. de 2001 a 2008), acompanhada por uma tendéncia de queda do retorno da
educacdo -2,78% a.a. e um aumento da jornada 1,23% a.a.. Enquanto isso, os fatores
ocupacionais correspondem a mais 0,1% a.a. de aumento da taxa de ocupacéo na PEA e 1,33%
a.a. de aumento de taxa de participagdo na PIA. Ou seja, 0s principais elementos expansionistas

séo a escolaridade e a participacdo no mercado de trabalho que tipicamente sdo as variaveis.

15 a 65 anos
Local de moradia
Rendade
Todas as
Fontes/ |Saldrio-Hora
Rendade Rendade |porAnosde| Anosde Taxade Taxade
Todas as Todos os Estudo dos | Estudo dos Horas Ocupagao na | Participagdo
Fontes Trabalhos Ocupados | Ocupados | Trabalhadas PEA no Mercado
Categoria Ano = X X X X X de Trabalho
2008 1278,88 1,2277 3,836 10,805 42,361 0,832 0,713
2001 1179,09 1,2746 4,086 10,017 40,956 0,823 0,669
Taxa de Variagdo Anual
N3o especial (%) 1,17 -0,53 -0,9 1,09 0,48 0,16 0,91
2008 491,13 1,1155 2,335 7,052 44,946 0,834 0,713
2001 421,4 1,1265 2,844 5,91 41,255 0,828 0,65
Aglomerado Taxa de Variagdo Anual
subnormal (%) 2,21 0,14 2,78 2,56 1,23 0,1 1,33

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

c. Analise Ocupacional Recente

Voltamos aos microdados da Pesquisa Nacional por Amostra de Domicilios, para monitorar
a evolucao recente do mercado de trabalho no interior do municipio. A taxa de ocupacdo nos
aglomerados subnormais cariocas atinge o nivel mais baixo no biénio 2001-02 com 39,61%,
assumindo trajetoria ascendente a partir de entdo até 44,8% em 2006-07, mas caindo para 43,4%
em 2007-08. No ultimo periodo, a taxa de ocupacdo nessas localidades esta 3,5 pontos
percentuais inferior ao nivel apresentado nas demais localidades cariocas. Numa perspectiva de
longo prazo, observando o avanco dos ultimos 12 anos, a proporgéo de ocupados residentes nas
favelas sofre pequeno aumento (41,23% em 1996-97 contra 43,38% em 2007-08).
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Taxa de Ocupacéo
Municipio do Rio de Janeiro
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Decompondo a Renda dos Ocupados: Ao restringirmos a analise aos ocupados, os dois
universos espaciais apresentaram queda na renda do trabalho desde o inicio das séries. A
reducdo de salario dos cariocas foi de 18,5% no periodo entre 1996 e 2007, esta menos sentida
nas favelas (cai 15,7% contra de 20,4% dos outros locais). Ao incluirmos outras fontes de renda

individuais observamos trajetoria semelhante, conforme podemos ver no segundo grafico abaixo.

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Renda do Trabalho dos Ocupados — Municipio do Rio de Janeiro

Decompondo em diferentes fontes a renda dos ocupados cariocas, os dados séo robustos

e mostram a maior importancia da renda do trabalho nas favelas (87,7% contra 83,7% nas demais
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Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.

Renda dos Ocupados — Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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localidades). Em termos de transferéncias publicas, os programas sociais respondem por 0,52%
da renda dos ocupados nas favelas cariocas (0,59% no resto do Rio), enquanto a previdéncia até
1 salario- minimo contribui com 4,5% (1,06%). Ja quando avaliamos a previdéncia acima de 1

salario-minimo destacamos as demais localidades (16,08% da renda).

Decomposicdo de Renda Domiciliar Per Capita por Fontes de Renda

Nivel de Rendimentos Ocupados — Municipio do Rio

Renda Renda Outras o Piso Previdéncia
. Transferéncias . .
Categoria Ano todas as | todos os rendas o Previdencia - S
: Publica - BF* P6s-piso >
fontes trabalhos | privadas SM*
= SM*
Né&o especial 2007 1.075,7 900,31 14,37 6,3 11,39 143,32
Aglomerado
2007 358,63 314,67 2,43 1,87 16 23,66
subnormal

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.

Decomposic¢éo de Renda Domiciliar Per Capita por Fontes de Renda
Participacéo (%) das Diferentes Fontes Ocupados — Municipio do Rio

Renda Renda Outras . Piso Previdéncia
. Transferéncias .
Categoria Ano todas as | todos os rendas o Previdéncia - S
: Publica - BF* Pos-piso >
fontes trabalhos | privadas SM*
- SM*
Né&o especial 2007 100 83,70 1,34 0,59 1,06 13,32
Aglomerado
2007 100 87,74 0,68 0,52 4,46 6,60
subnormal

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE
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8. Condicdes de Moradia e Vida na Cidade Partida

a. Cidade de Deus: O Reassentamento

Cidade de Deus, o filme brasileiro com maior nimero de indicacGes da histéria do Oscar,
tem como cenario uma comunidade que protagonizou uma valiosa experiéncia sobre efeitos de
reassentamentos urbanos a partir da remocdo de favelas. O relativamente longo periodo da
existéncia da comunidade, cuja criagdo remonta a 1966, na cidade do Rio de Janeiro, permite
extrair licbes Uteis para o desenho de um menu de politicas alternativas de provisdo de
infraestrutura publica em areas desfavorecidas ou de regularizagéo fundiaria, em pauta no debate
politico, fung&o da crise metropolitana brasileira em curso. Mais metropolitano e favelizado estado
da federacao, o Rio de Janeiro pode ser um privilegiado laboratorio de politicas habitacionais.

A realocacdo de comunidades marginalizadas é um exercicio complexo de economia
politica que pode ser visto de acordo com as diferentes perspectivas dos diversos tipos de atores
envolvidos no processo. Em primeiro lugar, a dos antigos vizinhos da favela, no coragdo da Zona
Sul carioca, que perceberam um ganho de capital derivado da valorizacdo imobiliaria. Em
segundo, as perspectivas do setor publico, ai incluindo aspectos politicos e financeiros imediatos
e futuros, como custos de remocao ou mudancas prospectivas na arrecadacao de impostos, como
o Imposto Predial e Territorial Urbano (IPTU). Por ultimo, mas ndo menos importante, a ética dos
reassentados, que se confunde com a narrativa perseguida no filme.

E a partir dessa Ultima perspectiva que analisemos as condi¢des de habitacéo, trabalho e
vida dos moradores da Cidade de Deus com base no Censo 2000. Em particular, até que ponto a
comunidade compartilha os mesmos problemas sociais de outras favelas de grande porte da
cidade do Rio de Janeiro, como Rocinha, Complexo do Alem&o, Jacarezinho e Maré.'®* Essas
comunidades constituem 5 das 32 regides administrativas cariocas e podem ser analisadas em
detalhe a partir do Censo 2000 do IBGE.? A comparacdo desses retratos sociais fornece
impressdes iniciais sobre possiveis implica¢cdes dos reassentamentos.

Comecemos por alguns indicadores ligados & habitacdo, relacionados a prépria origem da
Cidade de Deus. A proporcao de moradias em terreno préprio (82,8%) é maior que a média das
outras quatro comunidades (73,2%) e mesmo de outras do Estado do Rio de Janeiro. O volume
de financiamento habitacional (6,9%) € bem superior ao das quatro comunidades (1,5% da
média), o que legitima a ideia de que acesso a crédito e maior formalidade dos direitos de
propriedade fundiaria caminha de méos dadas. O acesso das familias a bens duraveis de alto

valor, mais sujeito a restricdbes de crédito, € maior na Cidade de Deus do que nas demais

10 Apesar de nao ser parte favela e parte conjunto habitacional, os habitantes da Maré a tratam pelo nome de favela.
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comunidades — maquinas de lavar (55,4% contra 38,3%), automéveis (19,3% contra 12,8%),
televisores (99,1% contra 97,4%) e gravadores de videocassete (61% contra 53,6%) —, 0 que
permitiu a quase totalidade de seus habitantes assistirem a cerimdnia do Oscar e depois a mais
da metade deles assistir ao filme no conforto de seus lares™?

Além de financiamento habitacional e titulos de propriedade, um sinal da presenca do
Estado na vida dos moradores da Cidade de Deus é o acesso a alguns servigos publicos. A
comparacgdo, no entanto, revela nimeros proximos aos das outras comunidades analisadas: rede
geral de &gua (98,2% contra 97,7%), canalizacdo no domicilio (98,3% contra 96,2%) e iluminagcéo
(99,1% contra 99,4%). O lixo coletado € o Unico item a apresentar maior discrepancia favoravel a
comunidade: (79,1% contra 52,4% das outras 4 comunidades).Como vimos na tabela da sec¢&o
anterior, das 5 comunidades analisadas, a da Cidade de Deus tem a maior renda média do
trabalho: R$ 439 contra R$ 396 da média das outras 4, embora a jornada de trabalho permaneca
em nivel idéntico: 45,8 horas semanais. O diferencial salarial pode ser explicado pela maior
escolaridade média dos ocupados (7,2 anos completos de estudo), também a mais alta entre as
qguatro comunidades analisadas (6,1 anos). Como a taxa histérica brasileira leva cerca de uma
década para que escolaridade média suba um ano, a Cidade de Deus esta cerca de uma década
a frente das demais favelas, mas 10 anos atrds da totalidade do estado. No item taxa de
desemprego, 0s 22,3% registrados pela comunidade representam o recorde entre as grandes
favelas cariocas (média de 19,1%) e de todas 32 regides administrativas da cidade ou dos 92
municipios do estado. A alta taxa de desemprego nao resulta de maior atividade econdmica, visto
gue a Cidade de Deus tem a menor taxa de participacdo no mercado de trabalho entre as favelas
consideradas (67,9% contra 70,2% da média). A diferenca fundamental na renda percebida no
grupo de comunidades € a maior participacdo de transferéncias pelo estado, que é mais
importante na Cidade de Deus (25,3% contra 19,4%). As condi¢cdes de moradia da comunidade
estdo mais préximas das observadas nas grandes favelas cariocas do que no resto da cidade. No
entanto, a caréncia de Estado aparece um pouco menos ali do que nas demais favelas.

Obviamente, simples comparacdes de retratos de comunidades diversas tiradas num dado
ponto do tempo n&o sdo capazes de determinar relagbes de causalidade entre reassentamentos e

condi¢Bes de moradia e de trabalho dos envolvidos. Para isso, era preciso ter uma sequéncia de

" Dos habitantes da Cidade de Deus, 24,2% tém renda familiar per capita inferior a meio salario- minimo, indice
idéntico a média das demais comunidades de baixa renda analisadas. Consistentemente com as imagens do filme, a
Cidade de Deus é a regido administrativa carioca com maior presenca de pessoas que se consideram negros ou pardos
(62%), mas — diferentemente do nome — ¢é a terceira em proporcéo de pessoas sem religido.
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fotografias, de modo a permitir comparar as mesmas pessoas antes e depois da mudanca,*? ou

preferivelmente um filme que acompanhasse a histéria de vida dessas pessoas.™

Duréaveis e Moradia

Acesso a Bens Duraveis Fman.uar_nento Regular_l?e_tgao
Habitacional Fundiaria
. Tem Tem automo .~ Temvideoc Domicilio préprio o
maquina de la Tem televisdo Terreno proprio
var vel assete pagando

Cidade de Deus 55.4% 19.3% 99.1% 61.0% 6.9% 82.8%
Média das demais 4 favelas 38.3% 11.9% 97.4% 53.6% 1.5% 73.1%
Maré 38.0% 14.3% 97.1% 49.6% 4.2% 67.3%
Rocinha 35.6% 8.9% 96.9% 54.1% 0.4% 71.7%
UF (Rio de Janeiro) 52.1% 34.2% 97.4% 57.6% 5.7% 70.6%

Fonte: CPS/IBRE/FGV a partir dos microdados do Censo Demogréafico 2000/IBGE.

Servicos e Transferéncias Publicas

Acesso a Servigcos Publicos Transferéncias
Aguarede Canalizacédo do lluminagdo Lixo coleta % da Renda Nao

geral micilio elétrica do Trabalho

Cidade de Deus 98.2% 98.3% 99.1% 79.1% 25.3%
Média das demais 4 favelas 97.7% 96.2% 99.4% 52.4% 19.4%
Maré 99.5% 97.5% 99.6% 85.0% 17.9%
Rocinha 95.3% 96.4% 98.3% 10.7% 18.0%
Complexo do Aleméo 97.6% 92.9% 99.9% 48.8% 18.2%
Jacarezinho 98.5% 97.9% 99.7% 64.8% 23.5%
UF (Rio de Janeiro) 81.8% 92.9% 98.9% 83.0% 31.9%

Fonte: CPS/IBRE/FGV a partir dos microdados do Censo Demogréafico 2000/IBGE.

2 No programa Favela-Bairro, recentemente empreendido pelo Instituto Pereira Passos, é um excelente exemplo deste
tifo de metodologia.

1% Janice Perlman realiza agora nova pesquisa de campo, entrevistando novamente moradores (e seus familiares) de
algumas favelas cariocas, o que faz ha 35 anos. Entre eles, ex-moradores da favela da Catacumba removidos da Lagoa
Rodrigo de Freitas para a Cidade de Deus. Ha cerca de um ano encontrei Janice no aeroporto de uma cidade do
Nordeste, onde estava em busca de ex-moradores que tinham regressado a terra natal.
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Ranking Por Subdsistrito - Rio de Janeiro
Média de Automével

Ilha de Paqueta

Jacarézinho

Tijuca

) Lagoa

Rocinha [ 10.005-0.166
[ 10166-0.331
[ ]0331-0522
[ 0522-0.751
[ 0.751 - 1.183

Barra da Tijuca

Fonte: CPS/IBRE/FGV a partir dos microdados Censo demografico de 200()IBGE

b. Servigos Publicos e Ativos Privados: Evolucdo Recente

Nosso objetivo agora é olhar para fora e medir sob a ética da PNAD o déficit atual das
favelas frente aos setores ndo especiais no acesso a servigcos publicos e a posse de ativos
privados. Apresentamos a seguir a evolucdo de indicadores sobre as condi¢des de vida em geral
nos aglomerados subnormais cariocas e no restante da cidade. Além de descrever a evolugéo
destes indicadores, aplicaremos exercicios de diferenca em diferenca a fim de captar o
desempenho relativo das chamadas favelas cariocas frente as demais localidades do municipio do
Rio de Janeiro. Aplicaremos também exercicios similares para ver como as desigualdades
cariocas de género, raca, escolaridade, idade, posicdo na ocupacao, entre outras interage com

essas dimensodes espaciais.

Servicos Publicos

No municipio do Rio de Janeiro, os servi¢cos de eletricidade e agua ja estdo disponiveis
para toda a populacdo. Os indices de atendimento giram em torno de 100% para energia elétrica
desde a década passada, enquanto que o abastecimento de 4gua chegam a mais de 98% dos
habitantes. Vale notar o salto apresentado pelo atendimento nas favelas na virada da década
(sobem de 90,1% no biénio 1996-97 para 98,4% em 2007-08). Os graficos seguintes apresentam
a trajetoria de acesso a outros dois servicos publicos. Mostram que a coleta direta do lixo nas
favelas é ainda hoje bastante inferior ao restante da cidade (67,41% contra 92,17%), apesar de ter
crescido 10,5 pontos de percentagem desde o inicio da série.
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Acesso a Eletricidade (%)
Municipio do Rio de Janeiro
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% Acesso a Agua Canalizada - Rede Geral de Distribuic&o
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Posse de ativos privados

Note pelos graficos abaixo que apesar de superior fora dos aglomerados subnormais, 0
acesso a bens mais béasicos néo é tdo desigual para os dois universos de andlise. De acordo com
a PNAD, a taxa de acesso para os bens duraveis nos aglomerados subnormais versus o restante
da cidade no biénio 2007-08 séo os seguintes: a) fogao (99,5% contra 99,6%), radio (94% contra

96,44%), TV (96,8% contra 99%) e geladeira (97,5% contra 99,29%).

Acesso Bens de Consumo (%)
Municipio do Rio de Janeiro
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99 90
1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06 2007-08 1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06 2007-08
e Aglomerados Subnormais = e e N3o Especial e Aglomerados Subnormais = e N3o Especial
Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Em outro patamar encontramos 0 acesso a bens como freezer (12,29% contra 37,17%) e
maquina de lavar (53,17% contra 78,69%). Geralmente mais caros que 0s primeiros, a distancia
No acesso a esses itens sao nitidamente superiores fora dos aglomerados subnormais. No quesito
evolucdo destacamos o acesso a maquina de lavar que dobrou nos aglomerados subnormais ao

longo do tempo.
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Acesso Bens de Consumo (%)
Municipio do Rio de Janeiro
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Por fim, analisando o acesso a ativos digitais, notamos que o telefone celular (73,56% contra
89,27%) tornou-se em 7 anos muito mais acessivel aos moradores de aglomerados subnormais,
diminuindo a distancia observada no periodo inicial. Ja o computador com internet, considerado
um importante instrumento de uso dos produtores, mesmo multiplicando por 6 a taxa inicialmente
vista nas favelas, ainda € muito desigual comparado ao restante da cidade (13,95% contra
50,38%). Apresentamos em seguida o gréfico que capta bem a evolugdo tecnoldgica que vem

sendo vista no Rio de Janeiro atual.

Acesso Bens Digitais (%)
Municipio do Rio de Janeiro

% Celular % Computador com Internet
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Servi¢os Financeiros

Em seguida avaliamos o acesso a financiamento de moradia que julgamos uma variavel
importante para medir o acesso a crédito pela populacdo. Os resultados ndo sdo muito
animadores e mostram uma grande distancia no acesso a financiamento da casa prépria (0,64%
contra 4%). Essa distancia diminuiu ao longo do tempo, ndo pelo aumento desta modalidade de

credito para os moradores das favelas, e sim pela diminui¢do vista no restante da cidade.
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Acesso Financiamento de Imével (%)
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Panorama de Evolucdo: Condicdes de Vida da Populagcdo Carioca

Devido a sua natureza anual, a PNAD nos permite monitorar a evolucdo de diversos
indicadores sociais baseados em renda. O lancamento dos dados da PNAD é o momento quando
a sociedade se debruca sobre uma espécie de espelho vé a sua cara e avalia 0s seus avangos e
percalcos. O panorama disponivel no site da pesquisa apresenta a evolu¢do temporal de
diferentes indicadores como miséria, classes econdmicas, renda, desigualdade e educacao (entre
outros indicadores sobre as condicbes gerais de vida da populacdo). Estas informacdes estéo
disponiveis para consulta desde 1996 e podem ser cruzadas com série de caracteristicas
populacionais.

A seguir um quadro das variaveis disponiveis para cruzamento. Lembrando que todos
esses indicadores podem ser analisados para aglomerados subnormais e o restante da cidade: i)
caracteristicas socio-demograficas como sexo, idade, anos de estudo, raca, a posi¢cdo na familia;
i) caracteristicas do produtor como posi¢cdo na ocupacao, contribuicdo, educacdo e acesso a
ativos digitais; iii) caracteristicas do consumidor como acesso a bens de consumo e servicos. Para
saber mais sobre a caracteristica analisada, basta clicar com o mouse em cima do item a ser
analisado que aparecera a pergunta que deu origem a variavel, exatamente da forma como foi
pesquisada.

Medidas Sociais baseadas em Renda per Capita
Panorama de Evolucdo - Municipio do Rio de Janeiro - 1996 - 2008

Tema:

Principal

Populagdo Total

[] cor ouRaca

[] maternidade

[] Tem renda de todas as fontes
[] Tem renda de outras fontes

[] Classe econdémica

Indicador:
% Classe C M

Renda média familiar entre R$1.115  R$4.800

Filtro:

Aglomerado subnormal
Nao especial

* Segure a tecla 'CTRL para marcagdo de 2 filtros simulténeos.

[ Gerar tabelas ] [ Limpar selecdo ]

Caracteristicas Socio-Demogréficas

[] sexo

[] Posicio na Familia
Renda
[[] Tem renda do trabalho principal

[] Tem renda de programas sociais

Caracteristicas do Produtor

[] Eaixa Etaria

[] 1migracio

[[] Tem renda da previdéncia

[] Tem renda de todos os trabalhos

http://www.fgv.br/ibrecps

[Rio/CPC_evolucao_temporal_municrj/index2.htm
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Telefonia: A chance
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Financiamento d
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Avaliacao dos Servigos: O Censo das Favelas

Pesquisa recente mostra a realidade de algumas comunidades do Rio de Janeiro
(Rocinha, Complexo do alem&o e Manguinhos). Dentre os servicos publicos avaliados
pelos moradores das trés comunidades entrevistadas estdo consistentes com os dados
de atendimento apresentados ao longo do texto. O abastecimento de agua e fornecimento
de energia elétrica sdo os mais bem avaliados em geral. Transformadas em nota de 1 a 5,
na Rocinha a avaliagdo média dos servicos de agua e energia sao 3,35 e 3,37; no
Complexo do Aleméo sao 3,34 e 3,39; e em Manguinhos 3,25 e 3,01. Chamamos atencao
a avaliacdo no recolhimento/tratamento do lixo na visdo dos moradores das duas ultimas
comunidades, com 3,37 no Complexo do aleméao e 3,17 em Manguinhos, estdo bem
acima da Rocinha 2,79. Os itens ligados a seguranca publica e aqueles relacionados a
desastres como incéndios e deslizamentos sédo pior avaliados. A nota média atribuida a
seguranca publica pelos moradores € 2,38 na Rocinha, 2,52 no Complexo do Aleméo e
1,87 em Manguinhos. Com relacdo as oportunidades de trabalho e renda, a Rocinha esta
acima 2,78 (contra 2,1 e 1,89 das demais comunidades).

Avaliacdo Média de Servicos — Notade 1 a5

Complexo
Rocinha doAlem3do Manguinhos

O abastecimento de agua 3,35 3,34 3,25
O escoamento do esgoto 2,92 3,19 2,71
O recolhimento/tratamento dado ao lixo 2,79 3,37 3,17
O calcamento/pavimentagdo em frente a sua casa 2,75 2,86 2,56
O escoamento de agua de chuva 2,86 3,05 2,51
Fornecimento de energia elétrica 3,37 3,39 3,01
Seguranga publica 2,38 2,51 1,87
Segurangaem relagdo a incéndios 2,53 2,39 1,94
Segurancaem relagdoa

deslizamento/desabamento/desmoronamento 2,7 2,42 2,15
Oportunidadesde trabalho e renda 2,78 2,1 1,89

Comrelagdo a unidade de saude que utiliza, qual sua
avaliagdo 2,81 2,8 2,85

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo das Favelas/Governo do Estado do Rio de Janeiro

Apresentamos 0 mesmo quadro anterior com a propor¢cdo de individuos que
avaliam como bons ou muito bons esses diferentes itens. No anexo disponibilizamos uma
série de outras informacdes processadas a partir do Censo das Favelas.

AVALIAGCAO - OTIMA OU BOA (%)

Complexo Manguinh

Rocinha do Alemao os

O abatecimento de agua 52,70 57,66 52,85
O escoamento do esgoto 32,94 53,51 35,06
O recolhimento/tratamento dado ao lixo 27,23 58,76 49,90
O calgamento/pavimenta¢do emfrente a sua casa 24,11 35,44 26,86
O escoamento de dagua de chuva 28,70 44,35 27,25
Fornecimento de energia elétrica 55,67 56,73 45,87
Seguranga publica 13,74 11,77 7,74
Segurangaem relagdoa incéndios 14,64 7,53 5,78
Segurangaem relagdoa

deslizamento/desabamento/desmoronamento 20,64 8,09 7,20
Oportunidadesde trabalho e renda 23,67 5,20 4,67

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo das Favelas Governo do Estado do Rio de Janeiro
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9. Diferencga na Desigualdade: Diferenciais de Renda na Cidade Partida:

Apresentamos nessa secdo uma fotografia desagregada dos ganhos de renda pela
populagdo carioca. Procuramos identificar num primeiro momento a desigualdade no interior das
favelas, avaliando quais sdo 0s grupos mais vulneraveis, assim como uma comparacgao relativa
com o resto do municipio. As tabelas a seguir apresentam um perfil da renda auferida ao longo
dos ultimos 11 anos. Uma vez que o conceito de renda a domiciliar per capita assume a perfeita
socializacdo da renda no interior dos domicilios em sua grande maioria co-habitado por pessoas
de caracteristicas diferentes tais como sexo, idade, educacao etc, optamos por utilizar o conceito
de rendimento individual recebido. Dessa forma é possivel captar as diferengas por atributos do
individuo entre moradores de diferentes tipos de areas dentro do municipio.

Sexo: Encontramos uma grande diferenca na quantidade de renda auferida por homens e
mulheres que residem nas favelas. No Ultimo biénio, os ganhos de renda foram R$ 442 reais para
eles contra R$ 263 para elas. Apesar de elevado ainda, o diferencial entre os géneros vem
diminuindo ao longo do tempo. A diferenca de 68% a mais na renda deles, ja foi mais elevada (era
2,1 vezes maior no inicio da série) e sempre esteve mais presente nos aglomerados subnormais
vis a vis o restante da cidade (note as linhas paralelas do gréfico).

Renda Média por Género
Aglomerados Subnormais

Var (1996-97 a

Categoria 1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06 2007-08 2007-08)
Homem 466,92 503,00 433,79 433,82 420,00 442,25 -5,28%
Mulher 222,37 233,12 205,30 222,55 236,86 262,89 18,22%

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Diferenciais de Renda (Homem / Mulher)
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV segundo microdados do Supl. PNAD/IBGE.

Idade: Em relagdo a idade, a tendéncia € de crescimento da renda ao longo do ciclo da

vida. Em consonancia com a sabedoria convencional de retorno no mercado de trabalho de
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acordo com a experiéncia (geralmente aproximada por idade), o pico é atingido, nas favelas, entre
0s 50 e 55 anos de idade (R$ 600 € quase 60% maior que a renda daqueles entre 20 e 25 anos).
No resto da cidade o pico € atingido 5 anos mais tarde. O ganho de experiéncia persiste para
agueles com mais de 60 anos, que também possuem uma das maiores rendas de todos o0s grupos
etarios (R$ 554). As pessoas da terceira idade foram também foram as que apresentaram o maior
ganho relativo (aumento de 36% nos ultimos 11 anos), funcdo provavelmente dos reajustes do
salario minimo concedidos.

Renda Média por Faixa Etéria
Aglomerados Subnormais

Var (1996-97 a

Categoria 1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06 2007-08 2007-08)
10a14 7,95 5,65 3,59 8,14 7,42 2,96 -62,77%
15a19 111,50 134,02 115,23 93,18 98,28 136,99 22,87%
20a24 383,53 462,02 337,28 310,96 342,36 381,59 -0,50%
25a29 466,86 470,68 447,69 386,36 420,34 519,45 11,26%
30a35 579,92 605,51 541,96 512,64 484,56 488,30 -15,80%
36a39 667,92 631,00 523,77 495,71 515,04 512,20 -23,31%
40 a 44 589,18 590,47 500,58 543,50 577,08 532,80 -9,57%
45 a 49 545,55 620,82 467,15 566,97 507,85 558,86 2,44%
50 a 54 614,79 635,11 551,80 494,64 519,95 599,66 -2,46%
55 a 59 635,16 552,86 580,54 549,55 493,93 498,69 -21,49%

60 ou Mais 407,25 454,30 502,53 485,06 497,71 554,13 36,07%

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Evolucdo da Renda por Faixa Etéaria
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Educacéo: A tabela indica que a renda aumenta monotonicamente com 0s anos de escolaridade.
No biénio 2007-08 os patamares vao de R$ 365 a R$ 692, respectivamente para 0s mais € menos
educados. A boa noticia € que a distancia entre os extremos diminuiu no Gltimo ano. A renda per
capita que era 2,7 vezes maior para 0s que terminaram o segundo grau em relacdo aos sem
escolaridade cai para 89%, no ultimo periodo. Vale notar no grafico que o diferencial de renda é
bem menor nos aglomerados subnormais vis a vis o restante da cidade. Com o0 menor retorno
educacional para os habitantes nas favelas, o universitario que reside nessa area tem renda

média equivalente a um individuo que possui entre 4 e 7 anos de estudo em setores nédo

especiais.
Renda Média por Faixa de Educacéao
Aglomerados Subnormais
Var (1996-97 a

Categoria 1996-97  1998-99  2001-02  2003-04  2005-06  2007-08 2007-08)

0 272,90 291,15 252,86 246,79 244,34 365,30 33,86%

1a3 276,11 330,03 294,83 297,96 271,21 462,32 67,44%

4a7 347,09 356,96 291,03 302,99 316,96 497,87 43,44%

8all 401,59 423,61 362,63 377,17 392,00 565,09 40,71%

12 ou Mais 747,81 572,08 788,92 842,30 508,57 691,63 -7,51%

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Diferenciais de Renda por Anos de Estudo (12 anos ou mais / Sem Instrucéo)
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Migragcao: Menor entre os nativos (R$ 280 em 2007-08), a renda média vai crescendo a medida
gue caminhamos em direcdo aos migrantes estabelecidos ha mais tempo no municipio (chega a
R$ 526 para aqueles com mais de 10 anos). Entre 0os que mais ganharam no periodo, destacamos
0s migrantes estabelecidos entre 5 e 9 anos no local (crescimento de 12% na renda). No gréafico
seguinte é possivel notar com se da os diferenciais da renda dos migrantes ha mais 10 anos vis a

Vis 0s nativos nas favelas e fora delas.

Renda Média por Migracao
Aglomerados Subnormais
Var (1996-97 a

Categoria 1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06 2007-08 2007-08)
N&o migrou 271,54 297,17 234,23 265,79 271,72 279,80 3,04%
Menos de 4 anos 377,56 323,88 356,05 273,80 261,88 344,71 -8,70%
De 5a9 anos 363,20 426,80 406,10 326,61 361,07 407,62 12,23%
10 anos ou mais 529,55 586,94 496,89 478,71 464,78 526,28 -0,62%

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Diferenciais de Renda por Tempo de Residéncia (Migrantes ha mais 10 anos / Nativos)
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Cor ou Raca: O crescimento de 7,45% elevou a renda de negros e pardos a R$ 339 mensais.
Juntos eles ja representam metade dos brasileiros (53,3% dos habitantes de favelas). No outro
extremo, a renda dos brancos, com média de R$ 366 manteve os seus patamares iniciais. O
resultado desses movimentos € uma diminuicdo dos diferenciais de renda por cor que podem ser
vistos no grafico. O grafico também sugere a menor desigualdade de raca nas favelas vis a vis o
resto da cidade.

Renda Média por Cor ou Raca
Aglomerados Subnormais

Var (1996-97 a

Categoria 1996-97 1998-99 2001-02 2003-04 2005-06 2007-08 2007-08)
Branca 364,59 411,35 337,70 343,79 336,25 365,26 0,19%
Negra ou Parda 315,70 308,75 281,64 301,75 314,57 339,21 7,45%

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE

Diferenciais de Renda por Cor ou Raga
Municipio do Rio de Janeiro
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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10.Sistema de Monitoramento das Condi¢des de Vida nas Favelas

Existe uma caréncia crbnica de informagBes sécio-demogréficas espacialmente
desagregadas fora dos anos de aplicacdo do Censo Demografico. Em meados de 2010, nos
encontramos no periodo de quase 10 anos de defasagem em relacdo a ida ao campo do ultimo
Censo disponivel, o de 2000. Propomos neste estudo o0 uso da caracteristica do setor censitario
pela PNAD aberta por municipio da capital. Isto permite acompanhar no periodo inter-censitario a
evolucdo destas areas tomadas em conjunto. Como 0s setores censitarios s6 mudam com a
aplicacdo de um novo censo, eles se mantém tdo fixos quanto as areas mesmo que haja
mudangas nos elementos fisicos que motivaram a classificagdo dos setores. Isto viabiliza a
comparacdo destes aglomerados subnormais. Uma das vantagens deste sistema € permitir
mensurar aspectos associados a suplementos especiais da PNAD como os de saude e os de
programas sociais analisados neste relatério. Outras pesquisas domiciliares como a Pesquisa de
Orcamentos Familiares (POF) e Pesquisa Mensal do Emprego (PME) apesar de permitirem o
isolamento do municipio da capital fluminense, ndo permitem a identificacdo dos setores

subnormais.

a) Bases de Dados: Utilizamos uma vasta gama de bases de microdados advindo de bases

primarias e secundarias.

i) Microdados da Pesquisa Nacional de Amostras a Domicilio (PNAD) Pesquisa de
Orgcamentos Familiares (fotografia)

i) Suplementos da PNAD permitem uma avaliacdo detalhada dos programas sociais
em alguns pontos do tempo.

i) Censo Demogréfico de 2000 no permitem captar informagBes em nivel local
(abertura municipal e infra-municipal de algumas informacdes incluindo as grandes
Regides Administrativas (RAs), ou areas de Planejamento (APs)). Realizacdo de

piloto sobre o Censo de Favelas.
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Mapa das bases de microdados*
Pesquisas domiciliares

Sdcio-demograficas, de individuos e familias

Pnad (100 mil domicilios/ano)
Cross-section anual 1996-2008

Estatisticas Espacials (Aglomerados Sub-normais da capital)

Suplemento de Renda e Programas Sociais

Mapeamento

Censo (18 milhdes de individuos)
Mapas municipais detalhados

Informagdes inframunicipais

* numeros se referem ao tamanho da amostra das bases em termos nacionais.

| - O CENSO DEMOGRAFICO:

O Censo permite analisar as tendéncias de longo prazo da populacdo e da renda
em nivel dos Municipios isolados. Trata-se de uma pesquisa aos domicilios ocupados. O
desenho amostral adotado compreende a selecdo sistematica e com equiprobabilidade,
dentro de cada setor censitario, de uma amostra dos domicilios particulares e das familias
ou componentes de grupos conviventes recenseados em domicilios coletivos, com fracao
amostral constante para setores de um mesmo municipio.

A pesquisa foi restrita aos domicilios ocupados. Além da investigacdo, efetuada
através do Questionario da Amostra, das caracteristicas socioeconémicas das pessoas
residentes no Territério Nacional na data de referéncia do Censo, para os domicilios
particulares permanentes foram indagados a sua localizacdo, o material predominante nas
paredes e na cobertura, a forma de abastecimento de agua, o tipo de escoadouro e 0 uso
da instalacdo sanitaria, a condicdo de ocupacédo, o aluguel mensal, o combustivel usado
para cozinhar, o niumero de cdbmodos, o numero de dormitérios, o niumero de banheiros, o
destino do lixo, o nimero de linhas telefénicas, o nUmero de automdveis particulares, a
existéncia e a propriedade de automoével para trabalho, a existéncia e a forma de
iluminagéo, a existéncia de geladeira, a existéncia e o numero de aparelhos de televisdo
em cores e a existéncia de filtro de agua, radio, televisédo preto e branco, freezer, maquina

de lavar roupa e aspirador de po.
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Il - PESQUISA NACIONAL DE AMOSTRAS DE DOMICILIOS (PNAD)

A PNAD é uma pesquisa domiciliar anual realizada no terceiro trimestre que
entrevista cerca de 100.000 domicilios anuais. Esta pesquisa possui detalhadas
caracteristicas pessoais e ocupacionais de todos os membros dos domicilios.

Trata-se de um sistema de pesquisas por amostra de domicilios que investiga
diversas caracteristicas socio-econdmicas, umas de carater permanente nas pesquisas,
como as caracteristicas gerais da populacdo, educacéo, trabalho, rendimento e habitacéo,
e outras com periodicidade variavel, como as caracteristicas sobre migracao, fecundidade,
nupcialidade, saude, nutricdo e outros temas. Estas informac6es complementares sao
incluidas no sistema de acordo com as necessidades de informagédo para o Pais. Com
relagdo ao universo entrevistado, as caracteristicas gerais, de migracdo e de educacao

foram pesquisadas para todas as pessoas, sendo que as Suplementares de Educacéo

(2004 e 2006), para as pessoas de 0 a 17 anos de idade. O levantamento das

caracteristicas de trabalho e rendimento foi feito de forma mais abrangente para as

pessoas de 10 anos ou mais de idade. Enquanto que as do_Suplemento Especial de

Acesso a transferéncias de renda de programas sociais (2004 e 2006), a semelhanca

do Suplemento Especial de Saude (1998, 2003 e 2008) foram pesquisadas em todas as

unidades domiciliares e seus morados.

Anualmente, a PNAD disponibiliza informacfes sobre acesso a servicos publicos,
posse de bens duraveis e condicbes de moradia. A Pesquisa abrange toda a totalidade do
pais. Apresentamos informacbes segundo as ultimas Pesquisas Nacionais de Domicilio
(PNAD) disponiveis individualmente e agrupadas. Neste aspecto, em algumas ocasifes
trabalhamos com duas PNADs de maneira simultdnea como forma de aumentar densidade

amostral das estimativas. Utilizaremos para analise as pesquisas dos anos 1996 a 2008.

b) Técnicas:
Os modelos empiricos aqui gerados foram convertidos em ferramentas interativas e

amigaveis a fim de aumentar a capacidade de difuséo dos resultados da pesquisa.

e Analises Bivariadas

e Analise Multivariada em variaveis continuas e discretas;

Analise Bivariada

O objetivo da analise bivariada foi tragar um perfil de grupos da populacdo em relacdo aos
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principais atributos pessoais (por exemplo: sexo, rac¢a, idade, escolaridade e status de imigracao,
tempo no trabalho e setor de atividade) e de suas familias (faixas de razdo de dependéncia (isto é,
a relacdo entre numero de pessoas do domicilio em relacdo ao numero daquelas que geram
renda)), de acesso a servi¢os publicos em aglomerados subnormais.

A analise bivariada analisa o papel de cada atributo tomado isoladamente. Isto &,
desconsideramos possiveis e provaveis inter-relacdes das “variaveis explicativas".
Exemplificando: desconsideramos o fato de que individuos mais educados estdo mais presentes
no mercado de trabalho. A andlise multivariada empreendida mais a frente procurou dar conta
dessas inter-relagbes através de regressfes de diversas varidveis explicativas tomadas

conjuntamente.

Analise Multivariada

A andlise multivariada visa proporcionar um experimento melhor controlado que a analise
bivariada. O objetivo foi captar o padrao de correlacfes parciais entre as variaveis de interesse e
as variaveis explicativas. Por outras palavras, na analise multivariada captamos as relacdes de
cada variavel mantendo as demais variaveis constantes. Por exemplo, compare duas regides
onde todos os atributos das pessoas com excecao da distribuicdo de escolaridade, sejam iguais.
O potencial de implementacdo de programas de geracdo de renda na regido mais educada é
superior ao da regido menos educada. Pois a baixa escolaridade inibe o sucesso de politicas. O
objetivo da analise dos coeficientes das variaveis dummies espaciais huma regressao multivariada
€ justamente identificar areas com potencial de expanséo de cobertura de sistema.

Trabalhamos com duas variantes do modelo de regressdo multivariada (os conceitos
técnicos serdo explicados de maneira didatica no texto):

- Regressao em minimos quadraticos ordinarios para variaveis continuas. Ex: renda.

- Regressao logistica envolvendo variaveis categoéricas ou discretas. Ex: a probabilidade de
um individuo ser pobre (estatica)

Diferenca em Diferenca

Utilizamos estimativas controladas de diferengca em diferenca entre grupos afetados e grupos de
controle em diferentes momentos no tempo. Isso inclui ainda a descricdo e implementacdo de
metodologia para avaliagdo de impacto de exercicios contrafactuais. Com esse estimador, as
tendéncias de tempo comuns aos dois grupos séo eliminadas. A vantagem desta metodologia é
que ela é uma generalizacdo dos modelos expostos acima bastando para isso incorporar variaveis

dummies.
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Sistema de Informacdes na Internet:
O projeto desenvolveu sistema de provisdo de informacédo interativo e amigavel exemplificado

abaixo.

Disponibilizacdo de dados via website:

Site publico, disponibilizado na pagina da web do CPS na FGV com sistema de informacgdes,
interativas e amigaveis, para subsidiar a tomada de decisdo dos gestores e também como

ferramenta para auxiliar o monitoramento dos resultados.

Simuladores
Desenvolvido, a partir de modelos multivariados aplicados as variaveis de interesse continuas (ex:
renda) ou discretas (eg. probabilidade de estar na miséria) controlado por atributos individuais. Os

resultados estimados foram sintetizamos num Unico indicativo de probabilidade.

Panoramas

O Panorama permite obter uma visdo bastante ampla de indicadores diversos cruzados com
caracteristicas gerais da populacdo (demogréaficas, socioeconbmicas e espaciais). Com ele é
possivel medir de forma simples e direta, por exemplo, a probabilidade de estar ou ndo abaixo da
linha de miséria. Esse instrumento otimiza e facilita a consulta, 0 processamento e a analise dos

dados.

Didlogo com a Sociedade
Difuséo dos resultados locais através de comunicagdo simples e direta
Mobilizac&o da opinido publica
Sinalizacdo para diferentes governo e sociedade (cidaddo comum)

Potencializar dialogo entre as vérias areas de politica puablica municipal
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11.Conclusao

O Rio é um estado voltado mais para fora do que para dentro. Os nomes dos principais
jornais locais, Jornal do Brasil e O Globo, refletem o interesse cosmopolita fluminense. O titulo dos
jornais de outros estados faz, em geral, referéncia a respectiva unidade da federacdo. No caso
dos pesquisadores do Rio, ou melhor, dos “Trés Rios”, o ato de olhar para o futuro da Regido
Metropolitana, da cidade e do Estado, € atipico. O Rio tem vocacgdo para questdes nacionais. A
reciproca também € verdadeira. Os olhos do Brasil e do mundo também se voltam com frequéncia
para o Rio. Isto desde os tempos em que o Rio era sede da Corte Portuguesa. A presenca da
sede da Rede Globo reforca a visibilidade da vitrine carioca. As imagens do Rio, nem sempre
aguelas que causam orgulho local, como da violéncia e o desemprego nas favelas cariocas, sdo
transmitidas ao vivo e em cores para o resto do pais.

O Rio é o estado mais metropolitano da federacdo, 76% da populacdo fluminense mora
numa metropole. Nao ha nenhum estado que chegue perto disso. No periodo 1997 a 2003,
vivemos no Brasil uma grande crise metropolitana. As areas metropolitanas ndo sdo as areas
mais pobres, mas foram as localidades onde a renda caiu mais. Sdo Paulo, 0 maior municipio
brasileiro, foi entre os mais de 5 mil municipios do Brasil onde a pobreza aumentou mais entre os
censos de 1991 e 2000, o que da ideia de como tamanho de cidade e sua evolucdo social se
relacionaram na década de 1990. Tem sido patente a incapacidade do Estado brasileiro nos seus
trés niveis em lidar com a crise metropolitana, em particular nos temas trabalho e habitagdo. De
forma que a experiéncia das grandes favelas cariocas quer pelo problema concreto na vida local,
guer pelo seu simbolismo nacional, permite-nos olhar a partir de um dos epicentros da crise
metropolitana pregressa tirar licdes potencialmente valiosas para a crise iniciada em setembro de
2008 e sua posterior superacdo. Para isso atualizamos o diagndstico destas areas usando as
PNADs até 2008.

As trés esferas do Estado (Municipal, Estadual e Federal) tem atuado, atipicamente para
os padrdes locais, de forma integrada. Algumas das principais favelas cariocas estdo sendo objeto
de acBes do Governo do Estado como a instalacdo de Unidades de Policia Pacificadora (UPPs). A
escolha das primeiras acdes recaiu sobre as favelas situadas na Zona Sul Carioca como Morro
Dona Marta (Botafogo), Chapéu Mangueira (Leme), Ladeira dos Tabajaras (Copacabana), Morro
dos Cabritos (Lagoa), Cidade de Deus e Batam, o que talvez se justifique se o critério for produzir
ganhos de capital para a cidade como um todo. Seguindo uma variante da linha de argumentacgéo
a la de Soto estas areas sdo aonde a presenca do Estado, através da provisdo de seguranca
produziria a maior valorizacao imobiliaria pois estas sdo as areas onde a perdas de valor pela
auséncia de ordem é maior. Ou seja, a perda de eficiéncia gerada pela auséncia de direitos de

propriedade bem definidos (pela inseguranca) se faz mais presente.
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No ambito do Governo Federal as acdes do Plano de Aceleracdo do Crescimento (PAC) se
concentram em Favelas como Complexo do Alemao, Rocinha, Manguinhos. H& ainda que
lembrar da pioneira vinda do CrediAmigo ligado ao Banco do Nordeste (Federal) para o Rio de
Janeiro cuja area de atuacao inicial sdo Rocinha, Alemao, Maré, entre outras. O que ha de comum
nestas acbes ndo é que o Estado esta deslocando o mercado, mas pelo contrario que ele esta
tentando complementéa-lo de maneira sinérgica. A énfase na formalidade vai para além da
arrecadacao tributaria pelo simples efeito de completar mercados. Nos ultimos anos o Brasil e o
Rio em alguma medida “deu os pobres aos mercados”. Agora a travessia esta incompleta, nédo s6
por que estamos no meio do caminho, como falta intensificar o processo reverso, qual seja, “dar o
mercado aos pobres”. Como fazer o mercado chegar até aonde nunca chegou antes?
Argumentamos aqui que a presenca do Estado faz-se necessaria no sentido de pavimentar este
trajeto. Nao no sentido de implementar as agfes, mas de fazé-las possiveis entre entes privados
através da garantia do direito de propriedade lato senso, no sentido ndo dos ativos fisicos, mas da
preservacdo da vida. Em segundo lugar, ha preocupacao estrutural para além do curto prazismo
das transferéncias de renda. Procura-se se afetar o capital das pessoas, transformar os fluxos de
renda de maneira permanente através do reforco dos estoques de ativos e pela sua valorizacdo
pela presenca de mercados mais completos. Finalmente, ha um viés para os mais pobres,
justamente onde os ativos e os mercados se fazem mais rarefeitos. Isto €, se esta pensando ndo
s6 no crescimento do bolo, mas num processo de reducdo de desigualdades. Nao apenas no
sentido de chegar ao mais pobre dos pobres, mas de fazé-lo protagonizar a sua ascensao na
sociedade. Ou seja, procura-se um processo de crescimento inclusivo sustentavel.

Apresentamos neste trabalho um diagndstico e um conjunto integrado de ac¢des para o
municipio do Rio de Janeiro com objetivo de orientar a realizagdo e acompanhamento de
resultados de um amplo conjunto de politicas de combate as desigualdades espaciais existentes
entre a favela e o resto do municipio, além de outras desigualdades correlacionadas no interior
dessas comunidades. Com apoio de informacdes e estudos desenvolvidos anteriormente pelo
CPS/FGV combinado aos novos resultados que foram gerados buscamos integracdo das
estratégias do Municipio no ambito das comunidades de baixa renda. O intuito foi contribuir com a
plataforma que beneficia o pais e outras localidades através do desenvolvimento de sistemas de

informacdes de indicadores sociais e da prescricdo de politicas publicas.

Os principais subprodutos do projeto séo:

e Propor conjunto integrado de indicadores para subsidiar o Governo do Municipio,

no desenho, implementacdo e monitoramento de politicas de combate a

desigualdade de renda nas favelas cariocas e demais dimensdes associadas.
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e Provisdo de um sistema de informacdes, analises, e sua difusdo a sociedade. Isso
passa pela criacdo de sitio na internet com a vantagem de permitir a reunido das
informacBes processadas e generalizacdo das andlises a um amplo conjunto de

usuarios de forma interativa e amigavel;

e Realizacdo de propostas para a reducdo de desigualdades dentro do municipio
para serem eventualmente incorporadas ao Plano Diretor da Cidade e as ac¢bes da

Prefeitura do Rio.
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ANEXO:

I. Ranking infra-municipal (Censo Demografico)

Apresentamos a seguir uma seérie de indicadores sociais para as cinco
comunidades de baixa renda identificadas como Regides Administrativas (RAs) da
Cidade. Além de sinalizamos as suas posi¢coes relativas destas localidades no ranking
das 32 RAs do municipio do Rio de Janeiro, optamos por apresentar também o primeiro e
ultimo lugar como forma de especificar a amplitude destas variaveis na cidade. As
mesmas informacdes também podem ser comparadas com o Brasil, total do Estado e do
municipio do Rio de Janeiro.

i) Mapa Social

O Censo Demogréfico nos permite tracar um “Mapa Social”, com objetivo de caracterizar a
populagdo carioca. Através deste mapa social basico identificamos o perfil s6cio-econémico das
localidades, com informacbes referentes a quantidade de homens, anos médio de estudo,
populagdo em idade ativa, renda, e jornada semanal de trabalho.
Mapa Social

Subdistritos Cariocas
Ranking pelo Percentual de Homens

Subdistrito Homens %
Brasil 49,21
Total da UF 47,95

Rio de Janeiro 46,91

1 Guaratiba 49,82
2 Maré 49,44
3 Rocinha 49,24
4 Complexo do Alemao 48,85
13 Jacarezinho 47,71
20 Cidade de Deus 46,95
32 Copacabana 41,94

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE

Mapa Social
Subdistritos Cariocas
Ranking pelo Educacdo Média da Populacao em Idade Ativa

Subdistrito Educacéo
Total da UF 7,62

Rio de Janeiro 8,7

1 Lagoa 11,79
26 Cidade de Deus 6,75
29 Jacarezinho 6,27
30 Maré 5,74
31 Complexo do Aleméo 5,69
32 Rocinha 5,45

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE
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Mapa Social
Subdistritos Cariocas
Ranking pela Idade Média

Subdistrito Idade
Brasil 28,26
Total da UF 31,03

Rio de Janeiro 32,88

1 Copacabana 42,98
26 Jacarezinho 29,05
27 Cidade de Deus 28,98
30 Complexo do Aleméo 27,17
31 Maré 27,02
32 Rocinha 26,02

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE

Mapa Social
Subdistritos Cariocas
Ranking pelo Total da Populacao

Subdistrito Populacéo Total
Brasil 169872856
Total da UF 14392106
Rio de Janeiro 5857904
1 Campo Grande 484362
21 Maré 113807
25 Complexo do Aleméo 65026
26 Rocinha 56338
30 Cidade de Deus 38016
31 Jacarezinho 36459
32 llha de Paqueta 3421

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE

Mapa das Rendas: Construimos também um Mapa de Rendas que nos apresenta o
indice de Gini, o nimero médio de pessoas nas familias e a composi¢édo da renda familiar

nessas localidades.

MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas
Ranking pela Renda Familiar

Subdistrito Renda Familiar
Brasil 1276,02
Total da UF 1304,07
Rio de Janeiro 1801,34
1 Lagoa 5746,07
28 Rocinha 695,04
29 Cidade de Deus 664,19
30 Maré 608,56
31 Complexo do Aleméo 599,31
32 Jacarezinho 558,86

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE
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MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas

Ranking pela Renda Familiar Per Capita

Renda Familiar Per Capita

Subdistrito

Brasil
Total da UF
Rio de Janeiro

1 Lagoa

27 Rocinha

29 Cidade de Deus

30 Maré

31 Jacarezinho

32 Complexo do Alemao

297,44
413,99
596,47

2227,16
219,95
207,56
187,25
177,98
177,31

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE

MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas

Ranking Renda Média do Trabalho Principal

Municipios

Brasil
Total da UF
Rio de Janeiro

1 Lagoa

25 Rocinha

28 Cidade de Deus

29 Maré

31 Complexo do Alemé&o
32 Jacarezinho

Trabalho principal

224,22
281,78
395,14

1401,97
180,33
155,13
153,78
145,13
136,23

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas
Ranking Renda Média dos Demais Trabalhos

Municipios

Brasil
Total da UF
Rio de Janeiro

1 Lagoa

27 Rocinha

29 Jacarezinho

30 Cidade de Deus

31 Maré

32 Complexo do Alemé&o

Demais trabalhos

7,55
11,70
17,09

68,26
3,66
2,18
1,88
1,77
1,07

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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28
29
30
31
32

15
26
29
30
31
32

28
29
30
31
32

MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas
Ranking da Renda Média de Aposentadorias e Pensfes

Apos. e penséo

Municipios

Brasil 47,10
Total da UF 91,68
Rio de Janeiro 139,08
Copacabana 551,51
Cidade de Deus 41,99
Jacarezinho 30,97
Complexo do Aleméo 24,82
Maré 21,96
Rocinha 21,28

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas

Ranking da Renda Média de Aluguéis

Municipios Aluguel
Brasil 8,47
Total da UF 12,36
Rio de Janeiro 18,83
Lagoa 135,41
Rocinha 9,90
Maré 4,93
Cidade de Deus 2,93
Jacarezinho 2,72
Santa Cruz 2,59
Complexo do Aleméo 1,95

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas
Ranking da Renda de Transferéncias Privadas

Transf. Privadas

Municipios

Brasil 3,80
Total da UF 6,79
Rio de Janeiro 10,81
Lagoa 62,06
Jacarezinho 1,58
Maré 1,51
Complexo do Alemé&o 1,40
Rocinha 1,28
Cidade de Deus 1,26

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas
Ranking da Renda Média de Transferéncias Publicas

Municipios Transf. Publicas
Brasil 0,92
Total da UF 0,98

Rio de Janeiro 1,15

1 Botafogo 2,08
3 Jacarezinho 1,87
7 Complexo do Aleméo 1,62
25 Rocinha 0,91
28 Cidade de Deus 0,83
32 llha de Paqueta 0,00

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DA RENDA

Subdistritos Cariocas
Ranking pelo
NUmero pessoas na familia

Subdistrito N° pessoas na familia
Brasil 4,29
Total da UF 3,15

Rio de Janeiro 3,02

1 Centro 2,25
21 Jacarezinho 3,14
23 Rocinha 3,16
26 Cidade de Deus 3,20
27 Campo Grande 3,25
28 Maré 3,25
32 Complexo do Aleméo 3,38

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE

MAPA DA RENDA
Subdistritos Cariocas
Ranking de acordo com o indice de Gini

Municipios indice Gini
Brasil 0,65
Total da UF 0,54

Rio de Janeiro 0,54

1 Jacarezinho 0,31
2 Maré 0,33
3 Rocinha 0,34
4 Complexo do Aleméo 0,34
5 Cidade de Deus 0,34
32 Barra da Tijuca 0,55

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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MAPA DA RENDA (Populagcédo Ocupada)

Subdistritos Cariocas
Ranking pela Renda Média do Trabalho dos

Ocupados
Subdistrito Renda Média do Trabalho
Brasil 630,00
Total da UF 736,19
Rio de Janeiro 985,24
1 Lagoa 2765,89
28 Cidade de Deus 440,48
29 Rocinha 433,78
30 Complexo do Alemao 396,03
31 Maré 394,53
32 Jacarezinho 367,97

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

iii) Mapa de Ativos

poder aquisitivo, e 0 acesso a bens publicos. Os ativos podem ser estruturados em trés classes de
capital: capital fisico, capital humano e capital social e exerce diferentes tipos de impactos no nivel
de bem-estar social. Primeiramente, aumentar a capacidade de geracdo de renda dos individuos
no longo prazo. O segundo efeito induzido pela posse de ativos € o de aumentar a habilidade dos
individuos pobres em suavizar os padrées de vida ao longo do tempo, seja amortecendo choques
adversos de renda, seja alavancando oportunidades. Este efeito esta relacionado a interacéao

entre a trajetdria da renda e comportamentos financeiros nos segmentos de poupancga, seguro e

No Mapa de Ativos podemos avaliar a posse de bens da populacdo fluminense, o seu

crédito. Por fim, exercem efeitos diretos sobre a qualidade de vida das pessoas.

Duraveis

MAPA DE ATIVOS - Bens
Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Niumero Médio de Automéveis por Domicilio

1
27
28
29
30
31
32

Subdistritos

Brasil
Total da

uf

Rio de Janeiro

Barra da Tijuca
Cidade de Deus
Complexo do Aleméo

Maré

Jacarezinho

Rocinha

Ilha de Paqueta

Numero Médio de Automoéveis

0,40
0,41
0,49
1,18
0,20
0,17
0,15
0,09
0,08
0,00

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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MAPA DE ATIVOS - Bens
Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a Maquina de Lavar no Domicilio

Tem maquina de lavar

Subdistritos

Brasil 31,58
Total da Uf 52,05

Rio de Janeiro 63,64

1 Lagoa 82,85
23 Cidade de Deus 55,36
29 Jacarezinho 41,17
30 Complexo do Aleméo 38,28
31 Maré 38,02
32 Rocinha 35,57

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Bens Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a Microondas no Domicilio

Tem microondas

Subdistritos

Brasil 17,97
Total da Uf 24,67
Rio de Janeiro 34,41
1 Lagoa 69,56
22 Rocinha 23,50
28 Jacarezinho 17,24
29 Complexo do Aleméo 15,08
32 Maré 13,22

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Bens
Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a Telefone no Domicilio

Tem telefone

Subdistritos

Brasil 37,11
Total da Uf 38,19

Rio de Janeiro 50,42

1 Copacabana 89,95
21 Cidade de Deus 35,19
27 Maré 25,99
29 Complexo do Aleméo 20,89
30 Rocinha 17,91
31 Santa Cruz 14,39
32 Guaratiba 10,14

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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MAPA DE ATIVOS - Bens Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo N° Médio de Televisores no Domicilio

Numero Médio de Televisores

Subdistritos

Brasil 1,28

Total da Uf 1,61

Rio de Janeiro 1,80
1 Lagoa 2,24
26 Jacarezinho 1,56
27 Cidade de Deus 1,56
28 Complexo do Aleméo 1,51
29 Rocinha 1,48
30 Maré 1,48
32 Guaratiba 1,33

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Bens
Duréveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo N° Médio de Aparelhos de Ar Condicionado no Domicilio

NUumero Médio de Aparelhos de Ar Condic

Subdistritos

Brasil 0,10

Total da Uf 0,37

Rio de Janeiro 0,57
1 Lagoa 1,55
24 Jacarezinho 0,28
27 Maré 0,23
28 Complexo do Aleméo 0,23
29 Cidade de Deus 0,20
31 Rocinha 0,18
32 Guaratiba 0,17

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Bens
Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a Radio no Domicilio

Tem radio

Subdistritos

Brasil 87,2

Total da Uf 94,46

Rio de Janeiro 95,78
1 Vila Isabel 97,83
21 Cidade de Deus 94,77
22 Jacarezinho 94,76
24 Complexo do Aleméao 94,38
29 Rocinha 92,34
30 Rio Comprido 91,71
32 Maré 91,14

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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MAPA DE ATIVOS - Bens
Duréveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a freezer no Domicilio

Tem freezer

Subdistritos

Brasil 81,52
Total da Uf 96,04

Rio de Janeiro 97,66

1 Copacabana 99,03
20 Complexo do Aleméo 97,08
22 Cidade de Deus 96,98
28 Maré 95,66
29 Jacarezinho 95,38
30 Rocinha 94,35
32 Rio Comprido 93,06

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Bens
Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a Videocassete no Domicilio

Tem videocassete

Subdistritos

Brasil 34,28
Total da Uf 57,60

Rio de Janeiro 67,78

1 Lagoa 84,31
25 Cidade de Deus 61,03
26 Jacarezinho 56,71
28 Rocinha 54,10
29 Complexo do Aleméo 53,94
30 Santa Cruz 53,21
31 Maré 49,63
32 Guaratiba 47,46

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Bens Duraveis
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a Microcomputador no Domicilio

Tem microcomputador

Subdistritos

Brasil 10,2
Total da Uf 15,41

Rio de Janeiro 23,60

1 Lagoa 59,24
26 Rocinha 6,43
27 Cidade de Deus 6,00
30 Maré 4,18
31 Jacarezinho 3,93
32 Complexo do Aleméo 3,78

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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MAPA DE ATIVOS - Qualidade da

Moradia

Moradia
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo N° Médio de Banheiros por Domicilios

1
24
25
26
30
31
32

Subdistritos
Brasil
Total da UF

Rio de Janeiro
Lagoa

Cidade de Deus
Jacarezinho
Guaratiba

Rocinha

Maré

Complexo do Alemé&o

Numero Médio de Banheiros

1,06
1,28

1,40
2,27
1,13
1,12
1,12
1,08
1,08
1,08

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Qualidade da Moradia

Ranking dos Subdistritos Cariocas: Moram em apartamentos

1
18
20
24
25
28
30
32

Subdistritos
Brasil

Total da UF

Rio de Janeiro
Copacabana
Cidade de Deus
Rocinha

Maré

Pavuna
Jacarezinho
Complexo do Alemao
Guaratiba

Apto

7,43
17,56
32,81
89,98
22,46
20,21
14,49
14,04
10,68

4,55

0,83

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Qualidade da Moradia

Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Acesso a Créditolmobiliario

1
12
20
29
30
31

Subdistritos
Brasil
Total da UF

Rio de Janeiro

Santa Cruz

Cidade de Deus
Maré

Complexo do Alemao
Jacarezinho

Rocinha

Domicilio préprio pagando

6,67
5,68

7,77
18,87
6,86
4,19
0,79
0,74
0,44

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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e Servicos Puablicos

MAPA DE ATIVOS - Servicos Publicos
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Percentual de Acesso a Coleta de Lixo no Domicilio

Subdistritos Lixo coletado
Brasil 70,94
Total da UF 83,04
Rio de Janeiro 87,30
1 Centro 97,22
20 Maré 85,01
27 Cidade de Deus 79,12
29 Jacarezinho 64,84
31 Complexo do Aleméo 48,83
32 Rocinha 10,74

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Servigos Publicos
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Percentual de Acesso a Canalizagdo no Domicilio

Subdistritos Canalizagdo domicilio
Brasil 79,85
Total da UF 92,93
Rio de Janeiro 96,88
1 Copacabana 99,35
7 Jacarezinho 97,87
11 Maré 97,49
22 Rocinha 96,36
30 Complexo do Aleméo 92,90
31 Guaratiba 91,64
32 Rio Comprido 90,57

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.

MAPA DE ATIVOS - Servicos Publicos
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Percentual de Acesso a lluminacéo Elétrica no Domicilio

Subdistritos lluminacdo elétrica
Brasil 92,69
Total da UF 98,90
Rio de Janeiro 99,09
1 Complexo do Aleméo 99,87
4 Jacarezinho 99,71
20 Cidade de Deus 99,15
27 Rocinha 98,32
32 Rio Comprido 94,37

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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MAPA DE ATIVOS - Servicos Publicos
Ranking dos Subdistritos Cariocas pelo Percentual de Acesso a Agua Rede Geral no Domicilio

Subdistritos Aguarede geral
Brasil 75,18
Total da UF 81,75
Rio de Janeiro 96,72
1 Centro 98,33
20 Maré 99,47
27 Cidade de Deus 98,21
29 Jacarezinho 98,51
31 Complexo do Alemao 97,64
32 Rocinha 95,34

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados Censo Demografico de 2000/IBGE.
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Panorama de Evolucdo: Condicdes de Vida da Populagcdo Carioca

Devido a sua natureza geogréfica, o Censo Demografico no permite captar informacdes
em nivel local (abertura municipal e inframunicipal de informag®8es incluindo as grandes Regides
Administrativas ou areas de Planejamento (APs)). Selecionamos as principais comunidades de
baixa-renda cariocas e construimos um panorama sobre a renda, educacéo e outras variaveis que
representam as condi¢des gerais de vida dessas localidades. Essas varidveis podem ser cruzadas
com série de caracteristicas populacionais que estdo dividas em trés grupos (demograficas,
socioecondmicas e espaciais). Para saber mais sobre a caracteristica analisada, basta clicar com
0 mouse em cima do item a ser analisado que aparecera a pergunta que deu origem a variavel,
exatamente da forma como foi pesquisada. Os indicadores estdo desagregados espacialmente
sob duas formas, que podem ser analisadas de acordo com interesses especificos:

i. cada comunidade de baixa renda

Complexo Maré Cidade de

do Aleméo Deus CLiies

Categoria Todos Rocinha  Jacarezinho

ii. conjunto de regides especificas.

6 Maiores 6 Maiores

. Rio - . Cariocas - 2 .
. Rio - 5 RAs Cariocas — ~ Metrépoles/ [Metropoles /
Categoria Todos « Outras 27 Né&o o
/ Favelas Subnormal Subnormal Nao
- RAs Subnormal o
** Subnormal
N GV
Panorama das Comunidades de Baixa Renda Cariocas
Centro de Politicas Sociais
Andlise | Taxa v Grupo | Miséria (US$ 1) v Area |Favelas v
Caracteristicas Demogréficas
Populacio Total [] sexe [ Faixa Etaria [ Anosde Estudo [] corouRaca
[] Posicdo na Familia [0 1Imigracdo UF/ Pais [] Imigracdo Municipio
Caracteristicas Socio-Econdmicas
[] Posicio na Ocupacio ] E::";::::E"da Familiar [] Pobreza-cps ] g::::;‘g‘:::i:a'a [] Religige
D Situacdo Conjugal D gi:::ﬁlﬁ;:“!::':;i:gal
Caracteristicas Espaciais
[[] Tamanho da Cidade [] situagio do Domicilia [] Local de Moradia

http://www.fgv.br/ibrecps/Rio/rio_favelas/panorama/index.htm
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Tem alguém que deseja abrir seu préprio negécio

16 14
14
12
10 8,35
8 551
6
4
2
0 T
Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos
Alguém na familia desenvolve algum tipo de produto ou servigo
3,5 3,08
3
2,5
2 1,72
15 1,24
1
0,5
0 T

Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo das Favelas



Alguém na familia tem alguma aptiddo que gostaria de desenvolver ou aprimorar

4 3,66
3,5
3
2,5
) 1,72
1,5 1,02
1
0,5
o
Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos

Tem alguém precisando de curso profissionalizante

14 13,1

6 3,98

Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo das Favelas

Tem alguém desempregado que esté procurando emprego atualmente

14 12,29
12
10 7,77
8 5,63
6
4
2
0-
Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos

Alguém na familia trabalha e esta procurando um emprego melhor

12
9,87

10

8

6 274 5,15

4

.

0 T

Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo das Favelas

105



Alguém na familia tem interesse de fazer algum tipo de trabalho voluntario ou solidario

6 5,32
5
4
z 1,74 2,14
1
o
Rocinha Complexo do Alem3o Manguinhos

Existe alguma associacdo. organizacdo social. entidade que atua na sua comunidade

90,00 83,07
80,00 69,46
70,00
60,00 56,05
50,00
40,00
30,00
20,00
10,00

0,00 T T

Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos

Esta entidade é
MUITO ATUANTE OU MAIS OU MENOS ATUANTE

60 54,71
50 42,11
40
30 23,38
20 -
. 1

o -

Rocinha Complexo do Alemao Manguinhos

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo das Favelas

Nos dltimos 30 dias trabalhou

NA PROPRIA COMUNIDADE, NO ENTORNO OU BAIRRO VIZINHO

18 16,24

14 12,51

Rocinha Complexo do Alem3o Manguinhos
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Situacdo do documento do imével

NENHUM

40,00
35,00
30,00
25,00
20,00
15,00
10,00

5,00

0,00

35,18

Rocinha

31,59

12,60

Complexo do Alemdo

Manguinhos

A familia recebe bolsa familia

18

15,77

16

14

OoON DO ®

Rocinha

Complexo do Alemdo

Manguinhos

12,66
12
10
5,61
- |

2,5

1,5

0,5

Idade
"
7 \
ANAA
' %
L S e L A s s o e e A s e s o e s B NS s s s s e s e
0 4 8 12 16 20 24 28 32 36 40 44 48 52 56 60 64 68 72 76 80 84
Rocinha Complexo do Alemdo Manguinhos

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados do Censo das Favelas
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lll. Exercicios multivariados a partir da PNAD (Diferenca em Diferenca)

2.1. Equacdes Mincerianas

Equacéo renda individual — 2008

Municipio do Rio de Janeiro

Standard Wald 95% Confidence Chi-

Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
Intercept 7.4669 0.3013 6.8764 8.0574 614.19 <.0001
SEXO Homens 0.2578 0.0207 0.2172 0.2984 154.86 <.0001
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

fxage 10a 14 -1.6034 0.1354 -1.8689 -1.3380 140.17 <.0001
fxage 15a19 -1.1385 0.0651 -1.2660 -1.0110 306.29 <.0001
fxage 20a24 -0.9476 0.0502 -1.0459 -0.8492 356.76 <.0001
fxage 25a29 -0.7357 0.0452 -0.8243 -0.6472 265.38 <.0001
fxage 30a35 -0.5677 0.0432 -0.6523 -0.4830 172.78 <.0001
fxage 36 a39 -0.4532 0.0484 -0.5481 -0.3584 87.73 <.0001
fxage 40 a 44 -0.4187 0.0443 -0.5056 -0.3319 89.38 <.0001
fxage 45 a 49 -0.3824 0.0444 -0.4694 -0.2954 74.23 <.0001
fxage 50 a 54 -0.3534 0.0424 -0.4365 -0.2703 69.47 <.0001
fxage 55a59 -0.1868 0.0435 -0.2721 -0.1015 18.43 <.0001
fxage 60 ou mais 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

edu la3 -0.1460 0.2459 -0.6279 0.3359 0.35 0.5526
edu 12 ou mais 1.0174 0.2427 0.5417 1.4931 17.57 <.0001
edu 4a7 -0.0321 0.2432 -0.5088 0.4445 0.02 0.8949
edu 8all 0.3032 0.2423 -0.1717 0.7780 1.57 0.2108
edu Sem instrugcdo ou menos de 1 -0.2379 0.2461 -0.7203 0.2445 0.93 0.3337

ano

edu Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

cor Amarela -0.1443 0.1649 -0.4676 0.1790 0.77 0.3816
cor Branca 0.2204 0.0326 0.1565 0.2842 45.81 <.0001
cor Indigena -0.1962 0.2585 -0.7029 0.3104 0.58 0.4478
cor Parda 0.0414 0.0344 -0.0261 0.1089 1.45 0.2292
cor Negra 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

migra 5a9anos 0.1694 0.0716 0.0292 0.3097 5.60 0.0179
migra Ignorado -0.0309 0.0429 -0.1151 0.0532 0.52 0.4716
migra Mais de 10 anos 0.0494 0.0255 -0.0006 0.0993 3.75 0.0527
migra Menos de 4 anos 0.2541 0.0662 0.1244 0.3838 14.74 0.0001
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CHAVPO Conta prépria -0.2289 0.1651 -0.5525 0.0947 1.92 0.1657
CHAVPO Desempregado -1.6650 0.7519 -3.1386 -0.1913 4.90 0.0268
CHAVPO Empreg. agricola -0.4340 0.4493 -1.3147 0.4467 0.93 0.3341
CHAVPO Empreg. doméstico -0.4139 0.1699 -0.7469 -0.0808 5.93 0.0149
CHAVPO Empreg. com carteira -0.2640 0.1677 -0.5928 0.0648 2.48 0.1155
CHAVPO Empreg. sem carteira -0.2696 0.1666 -0.5961 0.0570 2.62 0.1057
CHAVPO Empregador 0.3543 0.1728 0.0157 0.6930 4.21 0.0403
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Standard Wald 95% Confidence Chi-

Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
CHAVPO Func. publico 0.1136 0.1686 -0.2169 0.4440 0.45 0.5006
CHAVPO Inativo -0.1765 0.2266 -0.6206 0.2676 0.61 0.4360
CHAVPO N&o remunerado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CONTRIBU | Contribui Prev Priv -0.2587 0.1338 -0.5208 0.0035 3.74 0.0531
CONTRIBU | Contribui Prev Pub -0.4755 0.0533 -0.5798 -0.3711 79.70 <.0001
CONTRIBU | Desempregado 0.1072 0.7420 -1.3472 1.5615 0.02 0.8851
CONTRIBU | Ignorado -0.7264 0.0621 -0.8482 -0.6046 136.62 <.0001
CONTRIBU | Inativo -0.7852 0.1685 -1.1154 -0.4549 21.71 <.0001
CONTRIBU | ZContribui Prev Pub e Priv 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

asubnormal | Sim -0.1474 0.0321 -0.2103 -0.0844 21.07 <.0001
asubnormal | ZZZN&o 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

Scale 0.7234 0.0069 0.7100 0.7371

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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Equacé&o renda domiciliar per capita — 2008
Municipio do Rio de Janeiro

Standard Wald 95% Confidence Chi-

Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
Intercept 6.7347 0.2675 6.2104 7.2590 633.89 <.0001
SEXO Homens -0.0469 0.0187 -0.0836 -0.0102 6.26 0.0123
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

fxage Oa4 -0.2482 0.1228 -0.4889 -0.0075 4.08 0.0433
fxage 10a 14 -0.3580 0.0449 -0.4459 -0.2700 63.66 <.0001
fxage 15a19 -0.4774 0.0419 -0.5595 -0.3953 129.85 <.0001
fxage 20a24 -0.6132 0.0448 -0.7010 -0.5253 187.16 <.0001
fxage 25a29 -0.5850 0.0427 -0.6687 -0.5014 187.92 <.0001
fxage 30a35 -0.6524 0.0414 -0.7336 -0.5713 248.56 <.0001
fxage 36 a 39 -0.5786 0.0468 -0.6704 -0.4868 152.55 <.0001
fxage 40a44 -0.5996 0.0425 -0.6828 -0.5164 199.40 <.0001
fxage 45 a 49 -0.5078 0.0419 -0.5900 -0.4256 146.69 <.0001
fxage 5a9 -0.2776 0.1194 -0.5117 -0.0435 5.40 0.0201
fxage 50 a 54 -0.4738 0.0413 -0.5548 -0.3929 131.69 <.0001
fxage 55a59 -0.2803 0.0434 -0.3653 -0.1953 41.79 <.0001
fxage 60 ou mais 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

edu la3 -0.0170 0.2334 -0.4746 0.4405 0.01 0.9418
edu 12 ou mais 1.2060 0.2318 0.7518 1.6603 27.08 <.0001
edu 4a7 0.1505 0.2319 -0.3041 0.6051 0.42 0.5165
edu 8all 0.4670 0.2311 0.0140 0.9200 4.08 0.0433
edu Sem instrugdo ou menos de 1 -0.0219 0.2341 -0.4808 0.4369 0.01 0.9253

ano

edu Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

cor Amarela 0.1034 0.1687 -0.2272 0.4341 0.38 0.5398
cor Branca 0.3741 0.0298 0.3158 0.4325 157.84 <.0001
cor Ignorado 0.4113 0.2356 -0.0504 0.8730 3.05 0.0808
cor Indigena 0.1494 0.2039 -0.2502 0.5489 0.54 0.4637
cor Parda 0.0466 0.0314 -0.0150 0.1082 2.19 0.1386
cor Negra 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

migra 5 a9 anos 0.2433 0.0684 0.1092 0.3774 12.64 0.0004
migra Ignorado -0.0247 0.0405 -0.1042 0.0547 0.37 0.5416
migra Mais de 10 anos 0.0952 0.0261 0.0440 0.1464 13.27 0.0003
migra Menos de 4 anos 0.3651 0.0609 0.2458 0.4845 35.96 <.0001
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CHAVPO Conta prépria 0.1600 0.1116 -0.0587 0.3788 2.06 0.1517
CHAVPO Desempregado -0.3248 0.3607 -1.0317 0.3821 0.81 0.3678
CHAVPO Empreg. agricola -0.7071 0.4925 -1.6724 0.2582 2.06 0.1511
CHAVPO Empreg. doméstico 0.0021 0.1201 -0.2332 0.2374 0.00 0.9859
CHAVPO Empreg. com carteira -0.0156 0.1155 -0.2420 0.2108 0.02 0.8923
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.0533 0.1138 -0.1697 0.2762 0.22 0.6395
CHAVPO Empregador 0.5033 0.1256 0.2571 0.7495 16.05 <.0001
CHAVPO Func. publico 0.2117 0.1173 -0.0181 0.4415 3.26 0.0710
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Standard Wald 95% Confidence Chi-
Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
CHAVPO Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
CHAVPO Inativo 0.1890 0.2027 -0.2082 0.5862 0.87 0.3511
CHAVPO N&o remunerado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
CONTRIBU | Contribui Prev Priv -0.2138 0.1531 -0.5139 0.0862 1.95 0.1625
CONTRIBU | Contribui Prev Pub -0.4563 0.0605 -0.5749 -0.3378 56.95 <.0001
CONTRIBU | Desempregado -0.5984 0.3527 -1.2898 0.0929 2.88 0.0898
CONTRIBU | Ignorado -0.6809 0.0701 -0.8183 -0.5436 94.39 <.0001
CONTRIBU | Inativo -0.8358 0.1832 -1.1949 -0.4766 20.81 <.0001
CONTRIBU | ZContribui Prev Pub e Priv 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal | Sim -0.4305 0.0271 -0.4837 -0.3774 252.07 <.0001
asubnormal | ZZZN&o 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
Scale 0.8305 0.0062 0.8183 0.8428

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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Equacéao renda individual do trabalho — 2008
Municipio do Rio de Janeiro

Standard Wald 95% Confidence Chi-

Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
Intercept 6.0257 0.7360 4.5833 7.4681 67.04 <.0001
SEXO Homens 0.3129 0.0232 0.2674 0.3583 182.21 <.0001
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

fxage 10a 14 -1.1807 0.4011 -1.9669 -0.3945 8.66 0.0032
fxage 15a19 -0.5634 0.0748 -0.7100 -0.4168 56.74 <.0001
fxage 20a24 -0.3898 0.0573 -0.5020 -0.2775 46.28 <.0001
fxage 25a29 -0.1742 0.0521 -0.2763 -0.0720 11.16 0.0008
fxage 30a35 -0.0142 0.0502 -0.1126 0.0842 0.08 0.7774
fxage 36 a39 0.1126 0.0546 0.0057 0.2196 4.26 0.0390
fxage 40 a 44 0.1124 0.0511 0.0121 0.2126 4.83 0.0280
fxage 45 a 49 0.1128 0.0516 0.0116 0.2140 4.77 0.0289
fxage 50 a 54 0.0643 0.0518 -0.0372 0.1658 1.54 0.2144
fxage 55a59 0.0669 0.0570 -0.0448 0.1786 1.38 0.2406
fxage 60 ou mais 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

edu la3 -0.1038 0.2501 -0.5941 0.3865 0.17 0.6782
edu 12 ou mais 0.9522 0.2449 0.4723 1.4321 15.12 0.0001
edu 4a7 0.0373 0.2457 -0.4442 0.5187 0.02 0.8794
edu 8all 0.2737 0.2444 -0.2053 0.7527 1.25 0.2628
edu Sem instrugdo ou menos de 1 -0.0693 0.2508 -0.5608 0.4222 0.08 0.7822

ano

edu Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

cor Amarela -0.1248 0.1811 -0.4798 0.2301 0.48 0.4906
cor Branca 0.1692 0.0368 0.0970 0.2414 21.08 <.0001
cor Indigena -0.2261 0.3096 -0.8329 0.3807 0.53 0.4652
cor Parda -0.0016 0.0384 -0.0768 0.0736 0.00 0.9667
cor Negra 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

migra 5a9anos 0.1712 0.0739 0.0265 0.3160 5.37 0.0204
migra Ignorado 0.0155 0.0500 -0.0826 0.1136 0.10 0.7563
migra Mais de 10 anos 0.0914 0.0301 0.0324 0.1504 9.22 0.0024
migra Menos de 4 anos 0.2537 0.0665 0.1235 0.3840 14.58 0.0001
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CHAVPO Conta prépria 0.7287 0.6892 -0.6221 2.0795 1.12 0.2904
CHAVPO Empreg. agricola 0.7480 0.7956 -0.8113 2.3074 0.88 0.3471
CHAVPO Empreg. doméstico 0.5444 0.6908 -0.8094 1.8983 0.62 0.4306
CHAVPO Empreg. com carteira 0.6689 0.6895 -0.6825 2.0203 0.94 0.3320
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.7241 0.6891 -0.6264 2.0747 1.10 0.2933
CHAVPO Empregador 1.3912 0.6907 0.0374 2.7450 4.06 0.0440
CHAVPO Func. publico 1.1097 0.6896 -0.2420 2.4614 2.59 0.1076
CHAVPO N&o remunerado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CONTRIBU | Contribui Prev Priv -0.3948 0.1272 -0.6441 -0.1456 9.64 0.0019
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Standard Wald 95% Confidence Chi-
Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
CONTRIBU | Contribui Prev Pub -0.4937 0.0508 -0.5932 -0.3942 94.56 <.0001
CONTRIBU | Ignorado -0.8556 0.0596 -0.9725 -0.7387 205.74 <.0001
CONTRIBU | ZContribui Prev Pub e Priv 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal | Sim -0.0915 0.0345 -0.1591 -0.0239 7.03 0.0080
asubnormal | ZZZNao 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
Scale 0.6871 0.0077 0.6722 0.7024

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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Equacé&o renda domiciliar per capita do trabalho — 2008

Municipio do Rio de Janeiro

Standard Wald 95% Confidence Chi-

Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
Intercept 5.8415 0.3021 5.2495 6.4336 373.98 <.0001
SEXO Homens -0.0443 0.0211 -0.0857 -0.0029 4.40 0.0358
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

fxage Oa4 0.4429 0.1403 0.1678 0.7180 9.96 0.0016
fxage 10a 14 0.2392 0.0538 0.1337 0.3446 19.74 <.0001
fxage 15a19 0.1408 0.0496 0.0436 0.2380 8.06 0.0045
fxage 20a24 -0.0963 0.0519 -0.1980 0.0053 3.45 0.0632
fxage 25a29 -0.0950 0.0493 -0.1917 0.0016 3.71 0.0539
fxage 30a35 -0.1529 0.0476 -0.2461 -0.0597 10.34 0.0013
fxage 36 a39 -0.0486 0.0531 -0.1526 0.0555 0.84 0.3605
fxage 40 a 44 -0.0634 0.0489 -0.1591 0.0324 1.68 0.1945
fxage 45 a 49 0.0122 0.0485 -0.0829 0.1073 0.06 0.8011
fxage 5a9 0.3843 0.1366 0.1166 0.6520 7.92 0.0049
fxage 50 a 54 -0.0014 0.0486 -0.0966 0.0939 0.00 0.9778
fxage 55 a 59 0.0062 0.0519 -0.0956 0.1079 0.01 0.9051
fxage 60 ou mais 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

edu la3 0.1819 0.2647 -0.3369 0.7007 0.47 0.4920
edu 12 ou mais 1.2293 0.2628 0.7143 1.7443 21.89 <.0001
edu 4a7 0.3322 0.2630 -0.1833 0.8476 1.60 0.2066
edu 8all 0.5664 0.2621 0.0528 1.0801 4.67 0.0307
edu Sem instrugcdo ou menos de 1 0.1847 0.2657 -0.3360 0.7054 0.48 0.4870

ano

edu Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

cor Amarela 0.2047 0.1876 -0.1631 0.5724 1.19 0.2753
cor Branca 0.4019 0.0335 0.3362 0.4675 144.09 <.0001
cor Ignorado 0.2809 0.2667 -0.2419 0.8036 1.11 0.2923
cor Indigena 0.1655 0.2264 -0.2782 0.6093 0.53 0.4647
cor Parda 0.0777 0.0352 0.0088 0.1466 4.88 0.0272
cor Negra 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

migra 5a9anos 0.3398 0.0747 0.1935 0.4861 20.71 <.0001
migra Ignorado 0.0255 0.0462 -0.0650 0.1161 0.31 0.5806
migra Mais de 10 anos 0.1300 0.0305 0.0704 0.1897 18.23 <.0001
migra Menos de 4 anos 0.3455 0.0661 0.2159 0.4752 27.30 <.0001
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CHAVPO Conta prépria 0.2973 0.1258 0.0507 0.5438 5.59 0.0181
CHAVPO Desempregado -0.2458 0.4019 -1.0335 0.5419 0.37 0.5408
CHAVPO Empreg. agricola -0.3846 0.5157 -1.3953 0.6261 0.56 0.4558
CHAVPO Empreg. doméstico 0.1005 0.1340 -0.1621 0.3630 0.56 0.4532
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Standard Wald 95% Confidence Chi-

Parameter Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
CHAVPO Empreg. com carteira 0.1031 0.1293 -0.1503 0.3566 0.64 0.4251
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.2164 0.1278 -0.0340 0.4668 2.87 0.0904
CHAVPO Empregador 0.8262 0.1397 0.5523 1.1000 34.96 <.0001
CHAVPO Func. publico 0.4104 0.1310 0.1536 0.6672 9.81 0.0017
CHAVPO Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CHAVPO Inativo 0.2372 0.2403 -0.2337 0.7081 0.97 0.3235
CHAVPO N&o remunerado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CONTRIBU | Contribui Prev Priv -0.2867 0.1598 -0.5998 0.0265 3.22 0.0728
CONTRIBU | Contribui Prev Pub -0.4797 0.0634 -0.6041 -0.3554 57.17 <.0001
CONTRIBU | Desempregado -0.6919 0.3923 -1.4607 0.0770 3.11 0.0778
CONTRIBU | Ignorado -0.8028 0.0737 -0.9473 -0.6583 118.60 <.0001
CONTRIBU | Inativo -0.9525 0.2180 -1.3797 -0.5252 19.09 <.0001
CONTRIBU | ZContribui Prev Pub e Priv 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

asubnormal | Sim -0.2940 0.0301 -0.3531 -0.2349 95.11 <.0001
asubnormal | ZZZNao 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

Scale 0.8656 0.0070 0.8519 0.8795

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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Equacao domiciliar per capita do trabalho
Municipio do Rio de Janeiro
Com dummy interativa FAVELA * ANO

Erro| Wald 95% Limites de Qui- Pr > Qui-
Parametro Estimativa Padréo Confianca Quadrado Quadrado
Intercept 6.5558 0.2412 6.0831 7.0285 738.92 <.0001
SEXO Homens -0.0280 0.0080 -0.0436 -0.0123 12.22 0.0005
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
fxage 0a4d 0.4277 0.2580 -0.0780 0.9333 2.75 0.0974
fxage 10a14 0.4433 0.2288 -0.0052 0.8917 3.75 0.0527
fxage 15a19 0.2698 0.2287 -0.1785 0.7181 1.39 0.2382
fxage 20a24 0.1875 0.2288 -0.2609 0.6359 0.67 0.4125
fxage 25a29 0.1785 0.2288 -0.2699 0.6270 0.61 0.4352
fxage 30a35 0.1398 0.2287 -0.3085 0.5880 0.37 0.5412
fxage 36a39 0.1294 0.2289 -0.3191 0.5780 0.32 0.5717
fxage 40a44 0.1672 0.2287 -0.2811 0.6155 0.53 0.4648
fxage 45a49 0.2828 0.2288 -0.1656 0.7311 1.53 0.2164
fxage 5a9 0.4730 0.2578 -0.0323 0.9783 3.37 0.0665
fxage 50 a 54 0.4135 0.2288 -0.0349 0.8619 3.27 0.0707
fxage 55a59 0.5621 0.2289 0.1134 1.0108 6.03 0.0141
fxage 60 ou mais 0.7528 0.2285 0.3049 1.2006 10.85 0.0010
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
edu la3 -0.8086 0.0595 -0.9252 -0.6921 184.90 <.0001
edu 12 ou mais 0.5026 0.0587 0.3876 0.6177 73.36 <.0001
edu 4a7 -0.6399 0.0586 -0.7547 -0.5250 119.18 <.0001
edu 8all -0.2401 0.0582 -0.3541 -0.1260 17.02 <.0001
edu Sem instru¢do ou menos de -0.8584 0.0602 -0.9763 -0.7405 203.49 <.0001

1ano

edu Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
cor Amarela 0.2941 0.0879 0.1218 0.4664 11.19 0.0008
cor Branca 0.3835 0.0129 0.3582 0.4087 885.33 <.0001
cor Ignorado 0.6474 0.1619 0.3301 0.9647 15.99 <.0001
cor Indigena 0.1140 0.1041 -0.0901 0.3180 1.20 0.2737
cor Parda 0.0251 0.0138 -0.0020 0.0521 3.30 0.0691
cor Negra 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
migra 5a9anos 0.1511 0.0307 0.0908 0.2113 24.16 <.0001
migra Ignorado 0.0429 0.0189 0.0059 0.0799 5.16 0.0231
migra Mais de 10 anos 0.0809 0.0110 0.0594 0.1024 54.28 <.0001
migra Menos de 4 anos 0.2203 0.0289 0.1636 0.2769 58.05 <.0001
migra Né&o imigrou 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
CHAVPO 11 -2.5256 0.8218 -4.1364 -0.9149 9.44 0.0021
CHAVPO Conta propria 0.1965 0.0468 0.1048 0.2882 17.62 <.0001
CHAVPO Desempregado -0.2900 0.1710 -0.6252 0.0452 2.88 0.0899
CHAVPO Empreg. agricola -0.1713 0.2102 -0.5833 0.2407 0.66 0.4152
CHAVPO Empreg. doméstico -0.0097 0.0505 -0.1086 0.0893 0.04 0.8480
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Erro| Wald 95% Limites de Qui- Pr > Qui-
Parametro Estimativa Padrao Confianca Quadrado Quadrado
CHAVPO Empreg. com carteira 0.0346 0.0487 -0.0609 0.1301 0.50 0.4778
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.1114 0.0478 0.0176 0.2051 5.42 0.0199
CHAVPO Empregador 0.6207 0.0534 0.5161 0.7253 135.17 <.0001
CHAVPO Func. pablico 0.2216 0.0493 0.1251 0.3181 20.24 <.0001
CHAVPO Ignorado 0.1469 0.1361 -0.1198 0.4136 1.17 0.2803
CHAVPO Inativo 0.0558 0.0889 -0.1184 0.2299 0.39 0.5304
CHAVPO N&o remunerado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
CONTRIBU Contribui Prev Priv -0.0861 0.0695 -0.2223 0.0500 1.54 0.2151
CONTRIBU Contribui Prev Pub -0.3428 0.0274 -0.3964 -0.2892 157.06 <.0001
CONTRIBU Desempregado -0.4420 0.1685 -0.7723 -0.1117 6.88 0.0087
CONTRIBU Ignorado -0.5256 0.0309 -0.5862 -0.4649 288.36 <.0001
CONTRIBU Inativo -0.4768 0.0823 -0.6381 -0.3156 33.59 <.0001
CONTRIBU ZContribui Prev Pub e Priv 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal Sim -0.4910 0.0228 -0.5358 -0.4463 462.50 <.0001
asubnormal ZZNéo 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
anoo 1999 -0.1036 0.0128 -0.1287 -0.0785 65.21 <.0001
anoo 2001 -0.1394 0.0129 -0.1647 -0.1141 116.63 <.0001
anoo 2005 -0.1402 0.0130 -0.1657 -0.1147 116.15 <.0001
anoo 2008 -0.0619 0.0132 -0.0877 -0.0361 22.11 <.0001
anoo 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | Sim 1999 0.0844 0.0321 0.0214 0.1473 6.90 0.0086
asubnormal*anoo | Sim 2001 0.0129 0.0329 -0.0517 0.0774 0.15 0.6958
asubnormal*anoo | Sim 2005 0.0391 0.0334 -0.0263 0.1045 1.37 0.2418
asubnormal*anoo | Sim 2008 0.0938 0.0342 0.0268 0.1609 7.53 0.0061
asubnormal*anoo | Sim 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNé&o 1999 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o 2001 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o 2005 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNé&o 2008 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
Scale 0.8204 0.0027 0.8152 0.8257

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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Equacao domiciliar per capita do trabalho
Municipio do Rio de Janeiro

Com dummy interativa FAVELA * ANO

Erro| Wald 95% Limites de Qui- Pr > Qui-
Parametro Estimativa Padréo Confianca Quadrado Quadrado
Intercept 6.4743 0.3333 5.8210 7.1275 377.36 <.0001
SEXO Homens -0.0286 0.0089 -0.0461 -0.0112 10.31 0.0013
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
fxage 0a4d 0.3422 0.3450 -0.3340 1.0185 0.98 0.3212
fxage 10a14 0.3596 0.3237 -0.2748 0.9940 1.23 0.2665
fxage 15a19 0.1322 0.3237 -0.5021 0.7666 0.17 0.6829
fxage 20a24 -0.0033 0.3237 -0.6377 0.6311 0.00 0.9919
fxage 25a29 0.0127 0.3237 -0.6217 0.6472 0.00 0.9686
fxage 30a35 -0.0046 0.3236 -0.6389 0.6298 0.00 0.9888
fxage 36 a39 -0.0044 0.3238 -0.6390 0.6302 0.00 0.9892
fxage 40a44 0.0231 0.3237 -0.6113 0.6575 0.01 0.9432
fxage 45a49 0.1031 0.3237 -0.5313 0.7376 0.10 0.7500
fxage 5a9 0.3756 0.3449 -0.3004 1.0516 1.19 0.2762
fxage 50 a 54 0.1226 0.3237 -0.5119 0.7571 0.14 0.7050
fxage 55a59 0.1640 0.3239 -0.4708 0.7989 0.26 0.6125
fxage 60 ou mais 0.1625 0.3236 -0.4717 0.7966 0.25 0.6156
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
edu la3 -0.6451 0.0636 -0.7698 -0.5204 102.83 <.0001
edu 12 ou mais 0.5042 0.0626 0.3814 0.6270 64.80 <.0001
edu 4a7 -0.5123 0.0626 -0.6349 -0.3897 67.04 <.0001
edu 8all -0.1829 0.0620 -0.3045 -0.0613 8.69 0.0032
edu Sem instru¢do ou menos de -0.6805 0.0645 -0.8070 -0.5541 111.34 <.0001

1ano

edu Ignorado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
cor Amarela 0.3077 0.0950 0.1216 0.4939 10.50 0.0012
cor Branca 0.4210 0.0142 0.3931 0.4490 874.61 <.0001
cor Ignorado 0.7064 0.1749 0.3637 1.0491 16.32 <.0001
cor Indigena 0.1939 0.1134 -0.0285 0.4162 2.92 0.0874
cor Parda 0.0423 0.0152 0.0126 0.0720 7.77 0.0053
cor Negra 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
migra 5a9anos 0.2076 0.0327 0.1435 0.2716 40.32 <.0001
migra Ignorado 0.1105 0.0216 0.0682 0.1529 26.15 <.0001
migra Mais de 10 anos 0.1200 0.0126 0.0952 0.1447 90.37 <.0001
migra Menos de 4 anos 0.2914 0.0309 0.2308 0.3520 88.83 <.0001
migra Né&o imigrou 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
CHAVPO Conta propria 0.2967 0.0525 0.1939 0.3995 31.98 <.0001
CHAVPO Desempregado -0.2361 0.1996 -0.6274 0.1552 1.40 0.2369
CHAVPO Empreg. agricola 0.0242 0.2255 -0.4178 0.4663 0.01 0.9144
CHAVPO Empreg. doméstico 0.0770 0.0560 -0.0328 0.1867 1.89 0.1693
CHAVPO Empreg. com carteira 0.0987 0.0543 -0.0077 0.2051 3.30 0.0691
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Erro| Wald 95% Limites de Qui- Pr > Qui-
Parametro Estimativa Padrao Confianca Quadrado Quadrado
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.1933 0.0534 0.0886 0.2979 13.09 0.0003
CHAVPO Empregador 0.8553 0.0590 0.7395 0.9710 209.86 <.0001
CHAVPO Func. publico 0.3430 0.0548 0.2355 0.4505 39.13 <.0001
CHAVPO Ignorado 0.1721 0.1491 -0.1201 0.4644 1.33 0.2483
CHAVPO Inativo -0.1377 0.1037 -0.3409 0.0654 1.77 0.1839
CHAVPO N&o remunerado 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
CONTRIBU Contribui Prev Priv -0.2125 0.0726 -0.3548 -0.0702 8.57 0.0034
CONTRIBU Contribui Prev Pub -0.4034 0.0286 -0.4595 -0.3474 199.13 <.0001
CONTRIBU Desempregado -0.5861 0.1965 -0.9713 -0.2010 8.90 0.0029
CONTRIBU Ignorado -0.6764 0.0324 -0.7398 -0.6129 436.17 <.0001
CONTRIBU Inativo -0.4106 0.0956 -0.5980 -0.2232 18.44 <.0001
CONTRIBU ZContribui Prev Pub e Priv 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal Sim -0.4043 0.0247 -0.4526 -0.3559 268.80 <.0001
asubnormal ZZN&o 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
anoo 1999 -0.1372 0.0143 -0.1652 -0.1092 92.34 <.0001
anoo 2001 -0.1804 0.0144 -0.2085 -0.1522 157.83 <.0001
anoo 2005 -0.1828 0.0144 -0.2111 -0.1545 160.18 <.0001
anoo 2008 -0.0778 0.0147 -0.1065 -0.0491 28.18 <.0001
anoo 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | Sim 1999 0.0982 0.0349 0.0299 0.1665 7.94 0.0048
asubnormal*anoo | Sim 2001 0.0757 0.0359 0.0053 0.1460 4.44 0.0350
asubnormal*anoo | Sim 2005 0.0616 0.0364 -0.0097 0.1329 2.87 0.0905
asubnormal*anoo | Sim 2008 0.1443 0.0375 0.0709 0.2178 14.85 0.0001
asubnormal*anoo | Sim 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o 1999 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNé&o 2001 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o 2005 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZN&o 2008 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo | ZZNé&o 91996 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
Scale 0.8501 0.0030 0.8443 0.8559

Fonte: CPS/FGV segundo microdados da PNAD/IBGE.
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Equacéo de anos de estudo
Municipio do Rio de Janeiro

Criteria For Assessing Goodness Of Fit

Criterion Value Value/DF
Deviance 22206.1299 0.2257
Scaled Deviance 98415.0000 1.0004
Pearson Chi-Square 22206.1299 0.2257
Scaled Pearson X2 98415.0000 1.0004
Log Likelihood -66383.4864

Analysis Of Parameter Estimates

Standard | Wald 95% Confidence Chi-

Parameter DF | Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
Intercept 1 1.5034 0.1287 1.2512 1.7555 136.56 <.0001
SEXO Homens 1| -0.0344 0.0032 -0.0407 -0.0281 114.73 <.0001
SEXO Mulheres 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

fxage 10a 14 1| -0.5534 0.1271 -0.8025 -0.3043 18.96 <.0001
fxage 15a19 1 0.1153 0.1271 -0.1338 0.3643 0.82 0.3645
fxage 20a24 1 0.2464 0.1271 -0.0027 0.4955 3.76 0.0525
fxage 25a29 1 0.2326 0.1271 -0.0164 0.4817 3.35 0.0672
fxage 30a35 1 0.2019 0.1271 -0.0471 0.4510 2.53 0.1121
fxage 36a39 1 0.1946 0.1271 -0.0546 0.4437 2.34 0.1258
fxage 40 a 44 1 0.1790 0.1271 -0.0701 0.4281 1.98 0.1590
fxage 45 a 49 1 0.1467 0.1271 -0.1024 0.3957 1.33 0.2485
fxage 5a9 1| -1.5400 0.1396 -1.8136 -1.2664 121.70 <.0001
fxage 50 a 54 1 0.1205 0.1271 -0.1286 0.3696 0.90 0.3430
fxage 55 a59 1 0.0721 0.1271 -0.1771 0.3212 0.32 0.5708
fxage 60 ou mais 1| -0.0721 0.1270 -0.3211 0.1768 0.32 0.5701
fxage Ignorado 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

cor Amarela 1 0.2085 0.0359 0.1381 0.2790 33.65 <.0001
cor Branca 1 0.2266 0.0052 0.2164 0.2368 1895.48 <.0001
cor Ignorado 1 0.4152 0.1091 0.2014 0.6291 14.48 0.0001
cor Indigena 1 0.1356 0.0433 0.0508 0.2205 9.81 0.0017
cor Parda 1 0.0366 0.0057 0.0255 0.0477 41.67 <.0001
cor Preta 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

migra 5a9 Anos 1| -0.1745 0.0118 -0.1977 -0.1514 218.44 <.0001
migra Ignorado 1| -0.1359 0.0076 -0.1508 -0.1210 320.71 <.0001
migra Mais de 10 Anos 1| -0.1437 0.0042 -0.1520 -0.1355 1175.23 <.0001
migra Menos de 4 Anos 1| -0.1067 0.0122 -0.1306 -0.0828 76.61 <.0001
migra N&o imigrou 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

CHAVPO 11 1| -0.2141 0.4754 -1.1459 0.7177 0.20 0.6525
CHAVPO Conta-Prépria 1 0.0089 0.0195 -0.0294 0.0471 0.21 0.6502
CHAVPO Desempregado 1 0.0224 0.0200 -0.0168 0.0616 1.25 0.2636
CHAVPO Empreg. Agricola 1| -0.1908 0.0825 -0.3526 -0.0291 5.35 0.0208
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Analysis Of Parameter Estimates

Standard | Wald 95% Confidence Chi-
Parameter DF | Estimate Error Limits Square | Pr > ChiSq
CHAVPO Empreg. 1| -0.3388 0.0209 -0.3797 -0.2978 262.83 <.0001
Domeéstico
CHAVPO Empreg. com 1 0.1106 0.0193 0.0729 0.1484 32.95 <.0001
carteira
CHAVPO Empreg. sem 1 0.0125 0.0199 -0.0266 0.0515 0.39 0.5320
carteira
CHAVPO Empregador 1 0.2480 0.0214 0.2061 0.2900 134.43 <.0001
CHAVPO Func. Publico 1 0.3341 0.0198 0.2954 0.3728 285.94 <.0001
CHAVPO Ignorado 1| -0.0712 0.0603 -0.1893 0.0469 1.39 0.2376
CHAVPO Inativo 1| -0.0625 0.0190 -0.0998 -0.0252 10.77 0.0010
CHAVPO N&o Remunerado 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal N&o 1 0.3309 0.0075 0.3162 0.3456 | 1946.55 <.0001
asubnormal Sim 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
anoo2 a2001 a 2004 1 0.0513 0.0101 0.0315 0.0712 25.62 <.0001
anoo2 b2005 a 2008 1 0.1554 0.0102 0.1355 0.1753 233.64 <.0001
anoo2 21996 a 1999 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo?2 | Nao a2001 a 1| -0.0071 0.0109 -0.0284 0.0143 0.42 0.5170
2004
asubnormal*anoo2 | Ndo b2005 a 1| -0.0385 0.0109 -0.0599 -0.0171 12.45 0.0004
2008
asubnormal*anoo2 | Ndo 21996 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
1999
asubnormal*anoo?2 | Sim a2001 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
2004
asubnormal*anoo?2 | Sim b2005 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
2008
asubnormal*anoo2 | Sim 21996 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
1999
Scale 1 0.4750 0.0011 0.4729 0.4771

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Equacéo renda per capita

Municipio do Rio de Janeiro

Criteria For Assessing Goodness Of Fit

Criterion Value Value/DF

Deviance 76485.6773 0.6872

Scaled Deviance 111349.0000 1.0004

Pearson Chi-Square 76485.6773 0.6872

Scaled Pearson X2 111349.0000 1.0004

Log Likelihood -137087.9422

Analysis Of Parameter Estimates
Standard Wald 95% Chi-
Parameter DF | Estimate Error | Confidence Limits Square | Pr > ChiSq
Intercept 1 5.7081 0.2027 5.3109 6.1054 793.19 <.0001
SEXO Homens 1| -0.0218 0.0052 -0.0321 -0.0115 17.24 <.0001
SEXO Mulheres 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
fxage Oa4 1 0.1989 0.2186 -0.2295 0.6272 0.83 0.3629
fxage 10a 14 1 0.2147 0.1959 -0.1693 0.5986 1.20 0.2732
fxage 15a19 1 0.0328 0.1958 -0.3510 0.4167 0.03 0.8669
fxage 20a24 1| -0.0650 0.1959 -0.4489 0.3188 0.11 0.7398
fxage 25a29 1| -0.0562 0.1959 -0.4401 0.3277 0.08 0.7742
fxage 30a35 1| -0.0897 0.1958 -0.4735 0.2942 0.21 0.6471
fxage 36 a39 1| -0.0680 0.1959 -0.4520 0.3159 0.12 0.7284
fxage 40 a 44 1| -0.0395 0.1958 -0.4233 0.3444 0.04 0.8403
fxage 45 a 49 1 0.0731 0.1958 -0.3108 0.4569 0.14 0.7091
fxage 5a9 1 0.2099 0.2184 -0.2183 0.6380 0.92 0.3367
fxage 50 a 54 1 0.2323 0.1959 -0.1516 0.6162 1.41 0.2357
fxage 55 a59 1 0.3423 0.1959 -0.0417 0.7263 3.05 0.0806
fxage 60 ou mais 1 0.5505 0.1957 0.1668 0.9341 7.91 0.0049
fxage Ignorado 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
edu la3 1| -0.7703 0.0420 -0.8527 -0.6879 335.67 <.0001
edu 12 ou mais 1 0.6112 0.0416 0.5296 0.6927 215.81 <.0001
edu 4a7 1| -0.5982 0.0415 -0.6796 -0.5167 207.38 <.0001
edu 8all 1| -0.1849 0.0413 -0.2659 -0.1040 20.04 <.0001
edu Sem instrugéo ou 1| -0.8488 0.0425 -0.9321 -0.7655 398.69 <.0001
menos de 1 ano

edu ignorado 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
cor Amarela 1 0.2767 0.0618 0.1556 0.3978 20.06 <.0001
cor Branca 1 0.3781 0.0085 0.3615 0.3947 | 1991.62 <.0001
cor Ignorado 1 0.7146 0.1367 0.4467 0.9825 27.33 <.0001
cor Indigena 1 0.1645 0.0700 0.0272 0.3017 5.51 0.0189
cor Parda 1 0.0279 0.0091 0.0101 0.0458 9.43 0.0021
cor Preta 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
migra 5a9 Anos 1 0.1387 0.0196 0.1002 0.1772 49.87 <.0001
migra Ignorado 1 0.0308 0.0127 0.0060 0.0556 5.91 0.0150
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Analysis Of Parameter Estimates

Standard Wald 95% Chi-

Parameter DF | Estimate Error | Confidence Limits Square | Pr > ChiSq
migra Mais de 10 Anos 1 0.0882 0.0072 0.0740 0.1023 149.21 <.0001
migra Menos de 4 Anos 1 0.2081 0.0196 0.1696 0.2466 112.22 <.0001
migra N&o imigrou 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
CHAVPO 11 1| -2.4580 0.8295 -4.0838 -0.8321 8.78 0.0030
CHAVPO Conta-Propria 1 0.2254 0.0342 0.1582 0.2925 43.31 <.0001
CHAVPO Desempregado 1| -0.2251 0.0352 -0.2941 -0.1561 40.92 <.0001
CHAVPO Empreg. Agricola 1 0.0344 0.1386 -0.2371 0.3060 0.06 0.8038
CHAVPO Empreg. Doméstico 1 0.0784 0.0363 0.0072 0.1497 4.66 0.0309
CHAVPO Empreg. com carteira 1 0.2390 0.0338 0.1727 0.3053 49.87 <.0001
CHAVPO Empreg. sem carteira 1 0.1402 0.0349 0.0717 0.2087 16.10 <.0001
CHAVPO Empregador 1 0.7505 0.0377 0.6767 0.8244 396.63 <.0001
CHAVPO Func. Publico 1 0.3780 0.0348 0.3098 0.4461 118.13 <.0001
CHAVPO Ignorado 1 0.2120 0.1074 0.0015 0.4226 3.90 0.0484
CHAVPO Inativo 1 0.1201 0.0334 0.0546 0.1856 12.90 0.0003
CHAVPO N&o Remunerado 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal N&o 1 0.4395 0.0116 0.4166 0.4623 | 1424.35 <.0001
asubnormal Sim 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
anoo2 a2001 a 2004 1| -0.1070 0.0157 -0.1377 -0.0762 46.36 <.0001
anoo2 b2005 a 2008 1| -0.0562 0.0158 -0.0871 -0.0252 12.62 0.0004
anoo2 71996 a 1999 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000
asubnormal*anoo2 | Ndo a2001 a 1| -0.0234 0.0170 -0.0567 0.0100 1.89 0.1697

2004
asubnormal*anoo2 | Ndo b2005 a 1| -0.0109 0.0171 -0.0444 0.0226 0.41 0.5239

2008
asubnormal*anoo2 | Ndo 21996 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

1999
asubnormal*anoo2 | Sim a2001 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

2004
asubnormal*anoo2 | Sim b2005 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

2008
asubnormal*anoo2 | Sim 21996 a 0 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

1999
Scale 1 0.8288 0.0018 0.8254 0.8322

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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1.2 Regressdes Logisticas

Regresséo Logistica de Acesso a Agua Canalizada (Rede Geral de Distribuic&o)
Municipio do Rio de Janeiro 1996 a 2008

Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
Intercept 18.2671 0.4371 1746.91 | **

SEXO Homens -0.0973 0.0477 4.17 | ** 0.91
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 1.00
fxage 0a4 -32.7876 0.2991 12014.3 | ** 0.00
fxage 10a 14 -16.2954 0.1125 20967.0 | ** 0.00
fxage 15a19 -16.5552 0.1137 21206.7 | ** 0.00
fxage 20a24 -16.6579 0.1172 20213.0 | ** 0.00
fxage 25a29 -16.5609 0.1195 19191.5 | ** 0.00
fxage 30a35 -16.5015 0.1152 20503.3 | ** 0.00
fxage 36 a 39 -16.5346 0.1223 18279.3 | ** 0.00
fxage 40 a 44 -16.3900 0.1202 18588.7 | ** 0.00
fxage 45 a 49 -16.2223 0.1246 16963.9 | ** 0.00
fxage 5a9 -32.6745 0.2976 12057.0 | ** 0.00
fxage 50 a 54 -16.1621 0.1293 15636.0 | ** 0.00
fxage 55 a 59 -15.9711 0.1415 12731.9 | ** 0.00
fxage 60 ou mais -15.7629 0.0000 0.00
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 1.00
edu la3 -0.4483 0.3289 1.86 0.64
edu 12 ou mais 0.8000 0.3355 5.68 | ** 2.23
edu 4a7 -0.0258 0.3265 0.01 0.97
edu 8all 0.6372 0.3265 3.81 1.89
edu Sem instrugédo ou menos de 1 ano -0.7730 0.3308 5.46 | ** 0.46
edu ignorado 0.0000 0.0000 1.00
cor Amarela 16.5296 1819.002 0.00 15091130.59
cor Branca 0.6690 0.0617 117.39 | ** 1.95
cor Ignorado -0.2992 0.7413 0.16 0.74
cor Indigena 1.2311 1.0079 1.49 3.42
cor Parda 0.2540 0.0635 15.99 | ** 1.29
cor Preta 0.0000 0.0000 1.00
migra 5a 9 Anos 0.2774 0.1842 2.27 1.32
migra Ignorado -0.2714 0.1045 6.74 | ** 0.76
migra Mais de 10 Anos 0.0848 0.0699 1.47 1.09
migra Menos de 4 Anos -0.1663 0.1487 1.25 0.85
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 1.00
CHAVPO 11 16.1626 26440.74 0.00 10454654.33
CHAVPO Conta-Propria 0.0048 0.2836 0.00 1.00
CHAVPO Desempregado 0.0856 0.2903 0.09 1.09
CHAVPO Empreg. Agricola -1.3827 0.5774 5.73 | ** 0.25
CHAVPO Empreg. Doméstico -0.2694 0.2900 0.86 0.76
CHAVPO Empreg. com carteira 0.3376 0.2819 1.43 1.40
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Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.0304 0.2893 0.01 1.03
CHAVPO Empregador 0.1005 0.3384 0.09 1.11
CHAVPO Func. Publico 0.7828 0.3120 6.29 | ** 2.19
CHAVPO Ignorado 17.0937 0.0000 26528552.52
CHAVPO Inativo 0.3593 0.2768 1.68 1.43
CHAVPO Nao Remunerado 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal Nao 1.1904 0.0620 368.68 | ** 3.29
asubnormal Sim 0.0000 0.0000 1.00
anoo2 a2001 a 2004 1.9999 0.1349 219.87 | ** 7.39
anoo2 b2005 a 2008 1.8454 0.1276 209.07 | ** 6.33
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Nao -1.6784 0.1490 126.95 | ** 0.19
asubnormal*anoo2 | Nao -1.3894 0.1437 93.51 | ** 0.25
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Regressédo Logistica de Acesso a Energia Elétrica
Municipio do Rio de Janeiro 1996 a 2008

Parametro Categoria Estimativa | Erro Padrédo | Qui-Quadrado | sig | Razdo condicional
Intercept 51.8713 15811.73 0.00

SEXO Homens -1.5905 0.6872 5.36 | ** 0.20
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 1.00
fxage Oa4 -29.3437 9415.725 0.00 0.00
fxage 10a14 -13.1085 1.5096 75.40 | ** 0.00
fxage 15a19 -14.9343 1.2802 136.08 | ** 0.00
fxage 20a24 -14.1912 1.5295 86.09 | ** 0.00
fxage 25a29 1.4427 2587.901 0.00 4.23
fxage 30a35 -14.1619 1.5032 88.75 | ** 0.00
fxage 36 a39 -14.3296 1.5093 90.14 | ** 0.00
fxage 40a44 -14.8967 1.3363 124.27 | ** 0.00
fxage 45 a 49 1.7282 2670.742 0.00 5.63
fxage 5a9 -13.3479 9898.645 0.00 0.00
fxage 50 a 54 -14.1024 1.4581 93.54 | ** 0.00
fxage 55a59 -14.9721 1.2680 139.41 | ** 0.00
fxage 60 ou mais -12.7256 0.0000 0.00
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 1.00
edu la3 -16.4968 12704.81 0.00 0.00
edu 12 ou mais -1.1575 12839.25 0.00 0.31
edu 4a7 -15.4177 12704.81 0.00 0.00
edu 8all -14.0314 12704.81 0.00 0.00
edu Sem instrugdo ou menos de 1 ano| -16.4785 12704.81 0.00 0.00
edu ignorado 0.0000 0.0000 1.00
cor Amarela 16.0498 17313.10 0.00 9340288.74
cor Branca 1.0736 0.5782 3.45 2.93
cor Ignorado 17.8918 37831.02 0.00 58928747.07
cor Indigena 16.3240 19996.08 0.00 12286646.73
cor Parda 2.5300 1.0831 5.46 | ** 12.55
cor Preta 0.0000 0.0000 1.00
migra 5a 9 Anos 15.8448 5547.417 0.00 7608540.06
migra Ignorado -0.8336 1.1158 0.56 0.43
migra Mais de 10 Anos -0.3006 0.7370 0.17 0.74
migra Menos de 4 Anos 15.9839 5591.792 0.00 8744186.54
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 1.00
CHAVPO 11 -17.9585 322706.0 0.00 0.00
CHAVPO Conta-Propria -14.4243 9415.724 0.00 0.00
CHAVPO Desempregado -15.5323 9415.724 0.00 0.00
CHAVPO Empreg. Agricola 1.4359 42190.77 0.00 4.20
CHAVPO Empreg. Doméstico -16.4162 9415.724 0.00 0.00
CHAVPO Empreg. com carteira -14.2432 9415.724 0.00 0.00
CHAVPO Empreg. sem carteira -16.1185 9415.724 0.00 0.00
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Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
CHAVPO Empregador 0.1710 10678.45 0.00 1.19
CHAVPO Func. Publico -0.2754 9809.046 0.00 0.76
CHAVPO Ignorado 1.1386 0.0000 3.12
CHAVPO Inativo -15.5307 9415.724 0.00 0.00
CHAVPO N&o Remunerado 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal N&o 2.9705 1.0758 7.62 | ** 19.50
asubnormal Sim 0.0000 0.0000 1.00
anoo2 a2001 a 2004 18.0989 3838.634 0.00 72488642.31
anoo2 b2005 a 2008 0.0916 0.6315 0.02 1.10
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Nao -18.2759 3838.635 0.00 0.00
asubnormal*anoo2 | Nao 14.2467 1471.880 0.00 1539106.80
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Regresséo Logistica de Acesso Coleta Direta do Lixo
Municipio do Rio de Janeiro 1996 a 2008

Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
Intercept 17.6330 0.6264 792.41 | **

SEXO Homens -0.0353 0.0788 0.20 0.97
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 1.00
fxage Oa4 -32.5594 0.4386 5511.60 | ** 0.00
fxage 10a 14 -15.8463 0.1817 7603.41 | ** 0.00
fxage 15a19 -15.9581 0.1914 6949.15 | ** 0.00
fxage 20a24 -15.9606 0.2044 6095.01 | ** 0.00
fxage 25a29 -16.0933 0.1991 6534.97 | ** 0.00
fxage 30a35 -15.8458 0.1988 6354.25 | ** 0.00
fxage 36 a 39 -15.8762 0.2080 5827.86 | ** 0.00
fxage 40 a 44 -15.3062 0.2317 4365.71 | ** 0.00
fxage 45 a 49 -15.6368 0.2112 5481.74 | ** 0.00
fxage 5a9 -32.4057 0.4342 5569.22 | ** 0.00
fxage 50 a 54 -15.5123 0.2252 4742.82 | ** 0.00
fxage 55a59 -15.2079 0.2547 3565.96 | ** 0.00
fxage 60 ou mais -15.1199 0.0000 0.00
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 1.00
edu la3 -0.1992 0.4651 0.18 0.82
edu 12 ou mais 3.8600 0.8432 20.96 | ** 47.47
edu 4a7 0.2203 0.4617 0.23 1.25
edu 8all 1.1917 0.4658 6.55 | ** 3.29
edu Sem instrugdo ou menos de 1 ano -0.1599 0.4706 0.12 0.85
edu ignorado 0.0000 0.0000 1.00
cor Amarela 16.1922 2861.200 0.00 10769438.00
cor Branca 0.7809 0.1048 55.57 | ** 2.18
cor Ignorado 16.5571 6338.652 0.00 15511136.13
cor Indigena 16.1273 3394.078 0.00 10092308.55
cor Parda -0.1217 0.0989 1.52 0.89
cor Preta 0.0000 0.0000 1.00
migra 5a9 Anos 0.3645 0.2991 1.49 1.44
migra Ignorado -0.3916 0.1736 5.09 | ** 0.68
migra Mais de 10 Anos 0.0127 0.1165 0.01 1.01
migra Menos de 4 Anos -0.1908 0.2315 0.68 0.83
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 1.00
CHAVPO 11 16.1027 43593.42 0.00 9847021.62
CHAVPO Conta-Propria 0.2388 0.4081 0.34 1.27
CHAVPO Desempregado 0.3167 0.4191 0.57 1.37
CHAVPO Empreg. Agricola 17.5708 6382.664 0.00 42745836.82
CHAVPO Empreg. Doméstico 0.3437 0.4222 0.66 141
CHAVPO Empreg. com carteira 0.8842 0.4102 4.65 | ** 2.42
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.2268 0.4172 0.30 1.25
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Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
CHAVPO Empregador 0.7874 0.6401 1.51 2.20
CHAVPO Func. Publico 1.1222 0.5077 4.89 | ** 3.07
CHAVPO Ignorado 17.5663 0.0000 42555642.77
CHAVPO Inativo 0.7422 0.3951 3.53 2.10
CHAVPO N&o Remunerado 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal Nao 1.7504 0.0970 325.85 | ** 5.76
asubnormal Sim 0.0000 0.0000 1.00
anoo2 a2001 a 2004 1.5874 0.1521 108.98 | ** 4.89
anoo2 b2005 a 2008 1.4361 0.1442 99.19 | ** 4.20
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Nao -1.0876 0.1962 30.72 | ** 0.34
asubnormal*anoo2 | Nao -0.5085 0.2042 6.20 | ** 0.60
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Regresséo Logistica de Acesso a Celular (alguém no Domicilio)
Municipio do Rio de Janeiro 1996 a 2008

Parametro Categoria Estimativa | Erro Padrédo | Qui-Quadrado | sig | Razdo condicional
Intercept -0.6097 0.6921 0.78

SEXO Homens -0.1286 0.0191 45.36 | ** 0.8793
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 1.0000
fxage Oa4 3.2300 0.8732 13.68 | ** 25.2796
fxage 10a14 1.7504 0.6625 6.98 | ** 5.7571
fxage 15a19 1.3984 0.6624 4.46 | ** 4.0487
fxage 20a24 1.1826 0.6624 3.19 3.2627
fxage 25a29 1.2215 0.6625 3.40 3.3922
fxage 30a35 1.1437 0.6623 2.98 3.1382
fxage 36 a39 1.1666 0.6627 3.10 3.2111
fxage 40a44 1.0758 0.6623 2.64 2.9324
fxage 45 a 49 1.1804 0.6624 3.18 3.2558
fxage 5a9 3.2227 0.8729 13.63 | ** 25.0961
fxage 50 a 54 1.1645 0.6625 3.09 3.2044
fxage 55a59 1.0390 0.6626 2.46 2.8265
fxage 60 ou mais 0.5826 0.6619 0.77 1.7906
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 1.0000
edu la3 -0.3282 0.1679 3.82 0.7202
edu 12 ou mais 1.3604 0.1685 65.17 | ** 3.8977
edu 4a7 -0.0209 0.1665 0.02 0.9793
edu 8all 0.4755 0.1660 8.20 | ** 1.6088
edu Sem instrugédo ou menos de 1 ano -0.4736 0.1692 7.83 | ** 0.6228
edu ignorado 0.0000 0.0000 1.0000
cor Amarela 0.3811 0.2199 3.00 1.4639
cor Branca 0.4303 0.0289 221.24 | ** 1.5377
cor Ignorado 0.3268 0.4109 0.63 1.3866
cor Indigena 0.5810 0.2487 5.46 | ** 1.7879
cor Parda 0.1505 0.0307 24.09 | ** 1.1624
cor Preta 0.0000 0.0000 1.0000
migra 5a 9 Anos -0.1814 0.0668 7.38 | ** 0.8341
migra Ignorado -0.0425 0.0453 0.88 0.9584
migra Mais de 10 Anos -0.0568 0.0254 4.98 | ** 0.9448
migra Menos de 4 Anos 0.0249 0.0717 0.12 1.0253
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 1.0000
CHAVPO 11 0.0000 0.0000 1.0000
CHAVPO Conta-Propria 0.0641 0.1311 0.24 1.0663
CHAVPO Desempregado -0.2014 0.1338 2.27 0.8176
CHAVPO Empreg. Agricola -0.3937 0.4778 0.68 0.6746
CHAVPO Empreg. Doméstico -0.1835 0.1362 1.82 0.8323
CHAVPO Empreg. com carteira 0.1554 0.1301 1.43 1.1682
CHAVPO Empreg. sem carteira -0.0958 0.1334 0.52 0.9087
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Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
CHAVPO Empregador 1.0793 0.1612 44.80 | ** 2.9426
CHAVPO Func. Publico 0.2888 0.1359 4,51 | ** 1.3348
CHAVPO Ignorado -1.4909 0.6317 5.57 | ** 0.2252
CHAVPO Inativo -0.1917 0.1282 2.23 0.8256
CHAVPO Nao Remunerado 0.0000 0.0000 1.0000
asubnormal Nao 0.8325 0.0354 553.94 | ** 2.2990
asubnormal Sim 0.0000 0.0000 1.0000
anoo2 a2001 a 2004 -0.9494 0.0420 510.28 | ** 0.3870
anoo2 b2005 a 2008 0.0000 0.0000 1.0000
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 1.0000
asubnormal*anoo2 | Nao -0.1972 0.0467 17.79 | ** 0.8211
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 1.0000
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 1.0000
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.0000
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.0000
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.0000

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Regresséo Logistica de Acesso a Telefone Fixo
Municipio do Rio de Janeiro 1996 a 2008

Parametro Categoria Estimativa | Erro Padrédo | Qui-Quadrado | sig | Razdo condicional
Intercept -1.1006 0.6151 3.20

SEXO Homens -0.0694 0.0154 20.29 | ** 0.93
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 1.00
fxage Oa4 -0.4836 0.6506 0.55 0.62
fxage 10a14 -0.1720 0.5951 0.08 0.84
fxage 15a19 -0.6044 0.5951 1.03 0.55
fxage 20a24 -0.9410 0.5951 2.50 0.39
fxage 25a29 -1.1007 0.5951 3.42 0.33
fxage 30a35 -0.9475 0.5950 2.54 0.39
fxage 36 a39 -0.7561 0.5953 161 0.47
fxage 40a44 -0.6049 0.5951 1.03 0.55
fxage 45 a 49 -0.3589 0.5952 0.36 0.70
fxage 5a9 -0.2789 0.6503 0.18 0.76
fxage 50 a 54 -0.2667 0.5953 0.20 0.77
fxage 55a59 -0.0008 0.5955 0.00 1.00
fxage 60 ou mais 0.1470 0.5948 0.06 1.16
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 1.00
edu la3 -1.7537 0.1191 216.99 | ** 0.17
edu 12 ou mais 0.8539 0.1193 51.28 | ** 2.35
edu 4a7 -1.3264 0.1176 127.31 | ** 0.27
edu 8all -0.5152 0.1168 19.45 | ** 0.60
edu Sem instrugédo ou menos de 1 ano -1.9491 0.1204 261.99 | ** 0.14
edu ignorado 0.0000 0.0000 1.00
cor Amarela 0.8389 0.1832 20.96 | ** 2.31
cor Branca 0.7803 0.0239 1062.91 | ** 2.18
cor Ignorado 0.5882 0.3790 241 1.80
cor Indigena 0.3225 0.2091 2.38 1.38
cor Parda 0.2209 0.0254 75.71 | ** 1.25
cor Preta 0.0000 0.0000 1.00
migra 5a9 Anos -0.2620 0.0561 21.79 | ** 0.77
migra Ignorado -0.2070 0.0370 31.35 | ** 0.81
migra Mais de 10 Anos 0.0435 0.0219 3.96 | ** 1.04
migra Menos de 4 Anos -0.6983 0.0566 152.41 | ** 0.50
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 1.00
CHAVPO 11 16.6118 3578.366 0.00 16384372.00
CHAVPO Conta-Propria -0.0284 0.1003 0.08 0.97
CHAVPO Desempregado -0.1082 0.1025 1.11 0.90
CHAVPO Empreg. Agricola -1.1599 0.4088 8.05 | ** 0.31
CHAVPO Empreg. Doméstico -0.3985 0.1058 14.19 | ** 0.67
CHAVPO Empreg. com carteira 0.0363 0.0992 0.13 1.04
CHAVPO Empreg. sem carteira -0.2227 0.1022 4.75 | ** 0.80
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Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
CHAVPO Empregador 0.7766 0.1193 42.34 | ** 2.17
CHAVPO Func. Publico 0.1914 0.1032 3.44 1.21
CHAVPO Ignorado 0.5466 0.2829 3.73 1.73
CHAVPO Inativo 0.2388 0.0979 5.96 | ** 1.27
CHAVPO N&o Remunerado 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal Nao 1.6897 0.0449 1414.59 | ** 5.42
asubnormal Sim 0.0000 0.0000 1.00
anoo2 a2001 a 2004 1.8489 0.0524 1244.89 | ** 6.35
anoo2 b2005 a 2008 1.9279 0.0524 1355.69 | ** 6.88
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Nao -0.4415 0.0556 63.12 | ** 0.64
asubnormal*anoo2 | Nao -0.1862 0.0559 11.11 | * 0.83
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Regresséo Logistica de Acesso a Financiamento de Moradia
Municipio do Rio de Janeiro 1996 a 2008

Parametro Categoria Estimativa | Erro Padrédo | Qui-Quadrado | sig | Razdo condicional
Intercept -21.6133 0.3160 4678.78 | **

SEXO Homens -0.0518 0.0277 3.49 0.95
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 1.00
fxage Oa4 17.5525 0.5301 1096.19 | ** 41972862.61
fxage 10a14 17.1451 0.0711 58217.9 | ** 27926690.46
fxage 15a19 16.9610 0.0664 65280.0 | ** 23231448.58
fxage 20a24 16.7082 0.0707 55837.0 | ** 18042272.60
fxage 25a29 16.6276 0.0728 52143.8 | ** 16644591.23
fxage 30a35 16.7493 0.0686 59697.5 | ** 18798543.46
fxage 36 a39 16.8283 0.0729 53307.8 | ** 20344546.44
fxage 40a44 16.8484 0.0680 61308.7 | ** 20756277.79
fxage 45 a 49 16.8408 0.0682 60910.0 | ** 20600109.45
fxage 5a9 17.5632 0.5276 1107.95 | ** 42424584.64
fxage 50 a 54 16.6067 0.0731 51606.0 | ** 16299691.67
fxage 55a59 16.5897 0.0776 45728.3 | ** 16025323.22
fxage 60 ou mais 16.1591 0.0000 10419002.17
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 1.00
edu la3 -0.5668 0.1862 9.27 | ** 0.57
edu 12 ou mais -0.0962 0.1802 0.29 0.91
edu 4a7 -0.3823 0.1812 4.45 | ** 0.68
edu 8all -0.1682 0.1789 0.88 0.85
edu Sem instrugédo ou menos de 1 ano -0.7588 0.1917 15.67 | ** 0.47
edu ignorado 0.0000 0.0000 1.00
cor Amarela -0.0978 0.3044 0.10 0.91
cor Branca -0.2908 0.0452 41.41 | ** 0.75
cor Ignorado -16.6178 2396.102 0.00 0.00
cor Indigena -0.6638 0.5113 1.69 0.51
cor Parda -0.1218 0.0484 6.34 | ** 0.89
cor Preta 0.0000 0.0000 1.00
migra 5a 9 Anos -0.2317 0.1252 3.42 0.79
migra Ignorado 0.3349 0.0619 29.31 | ** 1.40
migra Mais de 10 Anos 0.0747 0.0409 3.34 1.08
migra Menos de 4 Anos -0.2380 0.1201 3.93 | ** 0.79
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 1.00
CHAVPO 11 -16.7659 16037.12 0.00 0.00
CHAVPO Conta-Propria 0.0470 0.1948 0.06 1.05
CHAVPO Desempregado 0.1993 0.1978 1.02 1.22
CHAVPO Empreg. Agricola -16.2336 2483.025 0.00 0.00
CHAVPO Empreg. Doméstico -0.1930 0.2159 0.80 0.82
CHAVPO Empreg. com carteira 0.2337 0.1917 1.49 1.26
CHAVPO Empreg. sem carteira 0.1826 0.1976 0.85 1.20
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Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
CHAVPO Empregador 0.1182 0.2109 0.31 1.13
CHAVPO Func. Publico 0.6618 0.1935 11.69 | ** 1.94
CHAVPO Ignorado -0.0710 0.5537 0.02 0.93
CHAVPO Inativo 0.1266 0.1899 0.44 1.13
CHAVPO N&o Remunerado 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal Nao 2.8453 0.1710 276.75 | ** 17.21
asubnormal Sim 0.0000 0.0000 1.00
anoo2 a2001 a 2004 -0.7830 0.3254 5.79 | ** 0.46
anoo2 b2005 a 2008 -0.2222 0.2692 0.68 0.80
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Nao 0.1779 0.3270 0.30 1.19
asubnormal*anoo2 | Nao -0.6065 0.2713 5.00 | ** 0.55
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 1.00

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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Regresséo Logistica de Contribuicéo a Previdéncia privada
Municipio do Rio de Janeiro 1996 a 2008

Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
Intercept -3.4999 1.0955 10.21 | **

SEXO Homens 0.4746 0.0348 185.80 | ** 1.60740
SEXO Mulheres 0.0000 0.0000 1.00000
fxage 0a4 -22.9111 10163.59 0.00 0.00000
fxage 10a 14 -0.8779 1.0658 0.68 0.41564
fxage 15a19 -1.2851 1.0619 1.46 0.27663
fxage 20a24 -1.1194 1.0588 1.12 0.32647
fxage 25a29 -0.4866 1.0575 0.21 0.61474
fxage 30a35 -0.0812 1.0569 0.01 0.92200
fxage 36 a 39 -0.0615 1.0574 0.00 0.94036
fxage 40a44 0.0772 1.0568 0.01 1.08024
fxage 45 a 49 0.1639 1.0568 0.02 1.17808
fxage 5a9 -22.9907 9673.440 0.00 0.00000
fxage 50 a 54 0.0869 1.0571 0.01 1.09078
fxage 55a59 0.0218 1.0576 0.00 1.02209
fxage 60 ou mais -0.1727 1.0567 0.03 0.84140
fxage Ignorado 0.0000 0.0000 1.00000
edu la3 -1.1494 0.2941 15.27 | ** 0.31682
edu 12 ou mais 0.9561 0.2756 12.04 | ** 2.60156
edu 4a7 -1.0733 0.2815 14.54 | ** 0.34188
edu 8all -0.2429 0.2760 0.77 0.78434
edu Sem instrugdo ou menos de 1 ano -1.3541 0.3121 18.82 | ** 0.25819
edu ignorado 0.0000 0.0000 1.00000
cor Amarela 0.5316 0.3606 2.17 1.70169
cor Branca 0.4469 0.0770 33.68 | ** 1.56338
cor Ignorado 0.0844 1.0443 0.01 1.08804
cor Indigena 0.7633 0.4068 3.52 2.14528
cor Parda 0.1044 0.0853 1.50 1.11004
cor Preta 0.0000 0.0000 1.00000
migra 5 a9 Anos 0.3976 0.1268 9.84 | ** 1.48832
migra Ignorado -0.0677 0.0896 0.57 0.93457
migra Mais de 10 Anos 0.1583 0.0440 12.95 | ** 1.17155
migra Menos de 4 Anos 0.3045 0.1277 5.68 | ** 1.35589
migra N&o imigrou 0.0000 0.0000 1.00000
asubnormal N&o -0.0013 0.1099 0.00 0.99869
asubnormal Sim 0.0000 0.0000 1.00000
anoo2 a2001 a 2004 -1.4763 0.2471 35.70 | ** 0.22847
anoo2 b2005 a 2008 -0.4184 0.1643 6.49 | ** 0.65807
anoo2 21996 a 1999 0.0000 0.0000 1.00000
asubnormal*anoo2 | Nao 1.0916 0.2514 18.86 | ** 2.97912
asubnormal*anoo2 | Nao 0.4255 0.1693 6.32 | ** 1.53043
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Parametro Categoria Estimativa | Erro Padréo | Qui-Quadrado | sig | Razao condicional
asubnormal*anoo2 | Nao 0.0000 0.0000 . 1.00000
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 . 1.00000
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 . 1.00000
asubnormal*anoo2 | Sim 0.0000 0.0000 . 1.00000

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD/IBGE
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